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RESUMO:

Um dos grandes desafios atuais da demografia é obter estimativas de mortalidade, de
maneira consistente, principalmente em pequenas areas. A caréncia destas informacdes,
dificulta acbes de saude publica e leva ao comprometimento da qualidade de
classificacdo de Obitos, gerando preocupacdo por parte dos demdgrafos e
epidemiologistas na obtengdo de estatisticas confidveis da mortalidade no Pais. Neste
contexto, o objetivo deste trabalho € obter estimativas de fatores de ajuste de 6bitos para
correcdo da mortalidade adulta, por estados, mesorregides e grupos etarios na regido
nordeste, em 2010. A proposta esta pautada sobre duas linhas de observacdo: uma
demogréfica e outra estatistica, considerando também duas areas de abrangéncia nos
estados da regido Nordeste, as mesorregides como areas maiores e 0S municipios como
pequenas areas. O principio metodologico é usar o0 método demogréafico Equacdo Geral
e Balanceamento ou General Growth Balance, para corrigir os obitos observados, nas
areas maiores (mesorregides) dos estados, por estas serem regides menos propicias a
quebra dos pressupostos metodologicos. Em seguida, serd aplicado o método estatistico
estimador bayesiano empirico, considerando como soma dos 6bitos nas mesorregides, 0
valor de obito corrigido pelo método demogréafico e como referéncia de observagdo de
area menor 0s Obitos observados nas pequenas areas (municipios). Como resultados
desta combinacdo, um efeito de suavizacdo do grau de cobertura dos Obitos € obtido,
fruto da associacdo com o estimador bayesiano empirico e a possibilidade de avaliar o
grau de cobertura de 6bitos por grupos etarios em nivel de municipios, mesorregides e
estado, com a vantagem de estimar fatores de ajuste, conforme o nivel de agregacéo
desejado. Os resultados agrupados por estado, apontam para uma melhora significante
do grau de cobertura de 6bitos, segundo a combinacdo dos métodos com valores acima
de 80%. Alagoas (0,88), Bahia (0,90), Ceara (0,90), Maranhdo (0,84), Paraiba (0,88),
Pernambuco (0,93), Piaui (0,85) , Rio Grande do Norte (0,89) e Sergipe (0,92). Os
avancos no controle do registro das informacgdes no sistema de salde, associado as
melhorias nas condicBes socioecondmicas e de urbanizacdo dos municipios, na Gltima
década, proporcionaram uma melhor qualidade do registro das informacdes de Obitos
nas pequenas areas.

PALAVRAS-CHAVES:

Sub-registro, Estimador Bayesiano Empirico, Equacdo Geral de Balanceamento, Fator

de ajuste.



ABSTRACT

One of the greatest challenges of demography, nowadays, is to obtain estimates of
mortality, in a consistent manner, mainly in small areas. The lack of this information,
hinders public health actions and leads to impairment of quality of classification of
deaths, generating concern on the part of demographers and epidemiologists in
obtaining reliable statistics of mortality in the country. In this context, the objective of
this work is to obtain estimates of deaths adjustment factors for correction of adult
mortality, by States, meso-regions and age groups in the northeastern region, in 2010.
The proposal is based on two lines of observation: a demographic one and a statistical
one, considering also two areas of coverage in the States of the Northeast region, the
meso-regions, as larger areas and counties, as small areas. The methodological principle
is to use the General Equation and Balancing demographic method or General Growth
Balance to correct the observed deaths, in larger areas (meso-regions) of the states,
since they are less prone to breakage of methodological assumptions. In the sequence, it
will be applied the statistical empirical Bayesian estimator method, considering as sum
of deaths in the meso-regions, the death value corrected by the demographic method,
and as reference of observation of smaller area, the observed deaths in small areas
(counties). As results of this combination, a smoothing effect on the degree of coverage
of deaths is obtained, due to the association with the empirical Bayesian Estimator, and
the possibility of evaluating the degree of coverage of deaths by age groups at counties,
meso-regions and states levels, with the advantage of estimete adjustment factors,
according to the desired level of aggregation. The results grouped by State, point to a
significant improvement of the degree of coverage of deaths, according to the
combination of the methods with values above 80%. Alagoas (0.88), Bahia (0.90),
Ceara (0.90), Maranhdo (0.84), Paraiba (0.88), Pernambuco (0.93), Piaui (0.85), Rio
Grande do Norte (0.89) and Sergipe (0.92). Advances in the control of the registry
information in the health system, linked to improvements in socioeconomic conditions
and urbanization of the counties, in the last decade, provided a better quality of

information registry of deaths in small areas.

Key-words: Sub-registry, Empirical Bayesian Estimator, General Equation, balancing

adjustment Factor.
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I - Introducéo e Justificativa

Um dos grandes desafios da demografia atual é obter estimativas de mortalidade,
de maneira consistente, principalmente em pequenas areas. A caréncia destas
informacdes, dificulta acGes de salde publica e leva ao comprometimento da qualidade
de classificacdo de Obitos, gerando preocupacdo por parte dos demografos e
epidemiologistas na obtengdo de estatisticas confiaveis da mortalidade no Pais.

Historicamente a melhoria na qualidade dos servicos de saude, tem influenciado
0 aumento da esperanga de vida ao nascer no mundo inteiro, ao longo do tempo. Na
década de 70, em paises como os Estados Unidos e a Dinamarca a esperanca de vida era
de 70,9 e 72,0 anos respectivamente. Nesta mesma época, a esperanca de vida ao nascer
no Brasil, era muito baixa, proximo dos 55,0 anos, chegando aos 71,9 anos em 2005, e
aos 74,0 anos em 2011(IBGE, 2012). Este aumento continuo da esperanca da vida
juntamente com a melhoria na qualidade dos registros da informacdo de dbitos,
possibilitou a escolha de critérios de classificacdo dos obitos.

Membros da Organizacdo Mundial de Saude consideram que a proporcdo de
Obitos por causas mal definidas (CMD), esta associada ao critério de qualidade da
cobertura de registro de oObitos. Estudos demonstram que esta porcentagem de CMD,
vem reduzindo significativamente nos altimos anos, o que representa um indicativo de
melhora da qualidade dos registros das informagdes, para se realizar as estimativas de
sub-registro de mortalidade (PAES 2005; ABREU, SAKURAI E CAMPOS, 2010).

O processo de municipalizagdo das acdes e servicos de saude no Brasil, nas duas
Gltimas décadas, reduziu de forma expressiva a proporcdo de 6bitos por causas mal
definidas, contribuindo para uma melhoria na cobertura e qualidade do registro das
informacGes de mortalidade. No ano de 2000, a propor¢do de Obitos por causas mal
definidas na regido Nordeste era de 28,4%, com o Plano Plurianual 2004-2008
"Reducdo do percentual de ébitos com causa mal definida™ do Ministério da salde,
houve uma melhoraria no registro das informacdes de 6bitos do Sistema de InformacGes
sobre Mortalidade — SIM, reduzindo neste periodo para menos de 10% os 6bitos com
causa mal definida. Em 2010 este indice chegou a 7,8% equiparando-se a0 mesmo
nivel da regido Sudeste 7,1% (IBGE, 2011).

No entanto, Justino et al., 2012, ressaltam que a avaliacdo da qualidade dos

dados ndo esta somente no percentual de causas mal definidas (CMD), a dificuldade
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maior esta na obtencdo de valores consistentes de registros nas pequenas areas, devido a
deficiéncia de notificacdo de dbitos e ao grau de variabilidade associado ao tamanho de
algumas unidades geogréficas de analise. "Quanto mais desagregado o nivel de andlise,
menores serdo as populacdes expostas”. Com o baixo contingente populacional, a
omissdo de Obitos tem peso ainda maior na estimativa das taxas de mortalidade, por
esta razdo, sera investigado os niveis e tendéncias de mortalidade adulta usando ambos
0S sexos, para ndo prejudicar as estimativas de sub-registro e ndo comprometer 0s
resultados com o aumento das flutuagdes aleatorias dos dados.

Na ultima década segundo o IBGE (2012), a regido Nordeste sofreu grandes
mudancgas com um crescimento populacional acima da média nacional, com isto, houve
uma transformacdo econdmicas e social, que provocou um processo de urbanizacdo
acelerado dos municipios proximos dos grandes centros. Com municipios mais
urbanizados segundo Justino e Freire (2012), tem-se um melhor grau de cobertura do
registro das informacoes, e consequentemente um menor fator de ajuste para o registro
de 6bitos.

A partir desta motivacédo, o objetivo principal deste trabalho, € obter estimativas
de fatores de ajuste de Obitos registrados, para correcdo da mortalidade adulta nos
municipios da regido Nordeste em 2010, segundo grupos etarios, a partir da combinagéo
de dois métodos, um estatistico, o estimador bayesiano empirico (Marshall, 1991) e o
outro demogréafico Equacdo Geral de Balanceamento ou General Growth Balance (Hill,
1987), com o propdsito de obter estimativas adequadas da mortalidade adulta, em dois
universos de observacao as mesorregifes e 0s municipios.

O procedimento metodolégico adotado consiste em aplicar o estimador
bayesiano empirico (BE), no nivel municipal, e o método Equacdo Geral de
Balanceamento (EGB), nas areas maiores (mesorregides). Em um segundo momento,
sera feita uma combinacdo metodoldgica entre os dois métodos, para corrigir o sub-
registro de mortalidade adulta nas areas menores (municipios). O procedimento desta
combinacdo sera aplicar o0 método estatistico bayesiano empirico, considerando como
soma dos 6bitos nas mesorregides, o valor de ébito corrigido pelo método demogréfico,
e como referéncia de observacdo de area menor os ébitos observados nas pequenas
areas (municipios), por fim, os resultados serdo apresentados por estado, mesorregiao,
municipio e faixa etaria.

A escolha do uso das mesorregides como area maior de abrangéncia, reporta-se

ao trabalho desenvolvido por Justino et al., 2012 que criaram regies homogéneas,



16

através de uma anélise de Clusters, para o estado do Rio Grande do Norte segundo o
grau de urbanizacdo, a propor¢do de Gbitos por causas externa e a populacdo de cada
municipio. Neste exercicio os autores ndo encontraram diferenga significante entre as
estimativas destas areas homogéneas com aquelas tomadas para as mesorregides
geograficas ja estabelecidas administrativamente.

A ideia de combinar as estimativas de ébitos da &rea menor (municipios) usando
0 estimador Bayesiano Empirico com um valor de 6bito da &rea maior, corrigido pelo
meétodo demogréfico Equacgdo Geral de Balanceamento - EGB, é uma tentativa de obter
melhores estimativas do grau de cobertura de mortalidade adulta e consequentemente,
obter valores plausiveis para o sub-registro de ébitos na regido Nordeste do Brasil no
ano de 2010. Na avaliagdo dos resultados procura-se contornar alguns pressupostos
metodoldgicos, e obter estimativas de mortalidade mais confiaveis e robustas, com o
propdésito de tentar corrigir o sub-registro e minimizar o efeito de flutuacdo aleatoria,
criada pelo baixo numero de registro de 6bitos, em pequenos municipios. Investigar 0s
niveis e tendéncias de mortalidade para pequenas areas no Brasil, € uma necessidade
pujante na demografia e areas afins ( JUSTINO E FREIRE, 2012).

No capitulo seguinte, faremos uma contextualizacdo histérica da mortalidade
adulta apresentando fatores que contribuem para o sub-registro de mortalidade.
Avaliaremos as principais bases de dados, contextualizando os avangos na qualidade
dos registros das informacbGes de Obitos e, em seguida faremos uma revisdo dos
principais trabalhos e suas metodologias, usadas para tentar estimar o sub-registro de

mortalidade adulta no Brasil.
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I1. A mortalidade e a qualidade dos registros de 6bitos no Brasil e no mundo.

Neste capitulo pretendemos abranger o chamado campo da demografia formal,
dedicado exclusivamente a correcdo de dados empiricos, para subsidiar discussdes que
ajudem a explicar: 1) os fatores que contribuiram para melhoria do registro das
informacdes de Obitos e 2) os resultados encontrados, pela implementacdo dos métodos.
Historicamente os fatos que contribuiram para o registro das informagdes de
mortalidade, antecedem momentos tragicos da humanidade.

Segundo Diamond (2001), o colapso de muitas civilizagdes, estd diretamente
relacionado com as guerras, o poder econdémico e principalmente a disseminacdo das
epidemias que no decorrer da historia, levaram muitas populacdes a morte. A falta de
uma diversidade genética foi o principal vetor que causou mortes nos chamados povos
do Novo Mundo. O modelo familiar, apresentava uma taxa extremamente elevada da
mortalidade e uma expectativa de vida baixa, devido os picos de mortalidade de
epidemias, desnutri¢do cronica e doengas endémicas. Com esta expectativa de vida tao
baixa, a populagédo era jovem, com um crescimento populacional ciclico. Assim sendo, a
mortalidade é apontada, por Hakkert (1986) e Diamond (2001), como explicacdo mais
provavel da taxa lenta de crescimento da populagdo mundial até 1650 dc no periodo
moderno.

Apos 1650, a curva de crescimento da populagdo mundial afastou-se do padréo
ciclico e assumiu uma forma exponencial, influenciada diretamente pela queda na taxa
de mortalidade, o que proporcionou aumentos continuos da expectativa de vida,
(HAKKERT, 1986). Desta forma, a melhora da qualidade de saude, era gradual e
descontinua, provocando um lento declinio da mortalidade, que s6 ganhou impulso no
final da década de 20, com o advento dos antibioticos, que trouxeram a medicina para a
era moderna. Essa descoberta associada a divulgacdo dos procedimentos preventivos
médicos, contribuiram para acelerar o controle sobre as causas das doencas, e assim,
diminuir o ritmo da mortalidade e aumentar a expectativa de vida na sociedade
moderna.

Segundo Yunes (1971), os principais fatores para 0 aumento da expectativa de
vida, provocada pelo declinio da mortalidade na Europa foram: a urbanizacdo, a
industrializacdo, as mudancas nos padrbes de vida, a melhoria na salde e assisténcia
médica, 0 saneamento basico nas cidades, a reducdo da mortalidade infantil, com

incentivo a amamentacgdo e as melhorias econémicas.
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Este conjunto fatores e melhorias foram potencializados segundo Araujo (2012),
ap6s a revolucdo industrial® (1860 - 1945), um marco culminante de uma revolucéo
tecnoldgica, econbmica e social, pensada na Europa desde a baixa idade média, que
impulsionou uma melhora constante a qualidade dos niveis de salde, gracas a
disponibilidade de alimentos, condi¢cbes de moradia e saneamento basico. Araljo
(2012), explica que no Brasil estas mudangas néo tiveram um efeito imediato, visto que,
ndo ha s6 uma polarizacdo entre tipos de agravos a satde, também existem polarizacdes
geograficas, com regides de padrdo compativel aos dos paises desenvolvidos, e outras
com indices de mortalidade comparaveis aos dos paises mais pobres do hemisfério sul,
somando-se ainda a polarizacdo social, que se manifesta pelos desniveis nos indicadores
de mortalidade e morbidade:

" Desniveis nos indicadores de mortalidade e
morbidade entre diferentes grupos populacionais,
dentro de uma mesma regido, estado ou cidade. Ela é
uma expressdo das desigualdades de renda, da
caréncia de alimentacdo, moradia, saneamento,
educacdo e também da dificuldade de acesso aos
servicos de saude” (ARAUJO, 2012).

Apesar destas diferencas, os fatores que influenciaram a reducédo dos niveis de
mortalidade no Brasil, sdo 0s mesmos responsaveis pela melhoria do estilo de vida das
pessoas na Europa. Estes fatores proporcionaram uma menor exposicdo ao risco de
morte da populagédo apos a década de 30. Depois dos anos 30 o declinio da mortalidade
foi muito mais rapido do que o esperado. Neste contexto, surgiram duas correntes de
pensamento para o declinio da mortalidade. Preston et. al (1994) defende que a melhoria
no status socioeconémico levavam a queda da mortalidade, enquanto Caldwell et. al.
(2003) é defensor de medidas preventivas e sanitarias médicas e de salde como

principal fator responsavel pelo inicio do declinio da mortalidade.

' A Revolucdo Industrial € comumente dividida em 3 partes: primeira (1780-1830), segunda
(1860-1945), conhecida chamada de Revolucdo Tecnoldgica, e terceira (1970-), também
chamada de Revolucéo Digital.


http://pt.wikipedia.org/w/index.php?title=Revolu%C3%A7%C3%A3o_Tecnol%C3%B3gica&action=edit&redlink=1
http://pt.wikipedia.org/wiki/Revolu%C3%A7%C3%A3o_Digital
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Prata (1992), defende que estas teorias se complementam:

"Estas duas interpretacdes sobre se o declinio da
mortalidade esta relacionado com 0
desenvolvimento econdmico ou com intervencdes de
salde ndo estdo necessariamente incorretas, mas
incompletas, porque ndo sdo excludentes, ja que a
determinacdo do  perfil epidemiolégico da
mortalidade deve ser considerada como o resultado
de um processo dindmico, onde as variaveis sao
interdependentes e podem ter um peso diferenciado,
de acordo com o local, com a sociedade e com o
tempo historico." PRATA (1992).

A melhora na condicdo de vida da populacdo brasileira, proporcionou aumentos
da expectativa de vida. Na década de 40 no Brasil tinha uma expectativa de vida de 43,6
anos, com um aumento de mais de 6 anos na década seguinte, chegando a 53,4 anos na
década de 60 e aproximadamente 62 anos na década de 70 (WALDVOGEL, 1994).
Segundo IBGE (2006), em 1940 a maior esperanca de vida encontrava-se na regido Sul
(50,1 anos), e a menor, na regido Nordeste (38,2 anos), uma diferenca de quase 12 anos.
No fim do seculo (1990), a regido Sul ainda mantinha-se no posto de regido com a
maior expectativa de vida, com 68,7 anos, e 0 menor valor ainda estd no Nordeste 64,3
anos, mas a diferenca entre eles diminui para 4,4 anos.

Os nameros do Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica - IBGE em 2010,
demonstram que a regido Sul ainda apresenta a maior expectativa de vida 75,8 anos, a
regido Nordeste 71,2 anos, ficou acima da regido Norte com 70,7 anos. A documentacgéo
do IBGE (2012), faz uma retrospectiva dos tltimos 30 anos e coloca a regido Nordeste,
como a que registrou 0 maior crescimento na taxa de expectativa de vida, com aumento
de 12,95 anos, e o estado que mais elevou sua expectativa de vida entre 1980 e 2010 foi
0 Rio Grande do Norte (média de 15,85 anos), com um aumento de 14,65 anos para
homens e 17,03 anos para as mulheres. O menor indice de esperanca de vida ao nascer
na regido Nordeste em 2010, esta no estado do Maranhdo 68,69 anos, o que reflete na
qualidade das estimativas de sub-registro de mortalidade. No ano 2000, a Organizacdo
das Nacbes Unidas (ONU) estabeleceu uma meta social para o0s paises em
desenvolvimento reduzirem os niveis de mortalidade infantil tendo como base os dados
do ano de 1990. Na época o Brasil tinha uma taxa de mortalidade infantil de 58 mortes
registradas, para cada mil criancas nascidas vivas em 1990. A meta era atingir 19 mortes

a cada mil nascidos vivos até 2015. No entanto, esta meta foi superada em 2011, onde a
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taxa j4 era de 16 mortes a cada mil criancas nascidas vivas (ODM, 2012). Estes
resultados foram possiveis devido a implantacdo e melhorias das agdes do Programa
Salde da Familia (PSF) e no atendimentos basicos de saude.

O Programa Saude da Familia (PSF) do Ministério da Salde - MS, tem um
impacto significativo na queda da mortalidade infantil, principalmente nas regides mais
carentes do Brasil, como € o caso da regido Nordeste. A abrangéncia do PSF, cresce a
cada ano pela importancia que ele representa na queda dos indicadores de mortalidade
infantil. O Programa das NacGes Unidas para o desenvolvimento, aponta que cada 10%
de aumento na cobertura do PSF, correspondem a uma redugdo de 4,5% na taxa de
mortalidade infantil (ODM, 2007).

O declinio geral da mortalidade infantil, ndo indica necessariamente que as
desigualdades na mortalidade dentro do pais foram igualmente reduzidas. Esta é uma
questdo critica para o Brasil, visto que o pais tem historicamente uma elevada
concentracdo de renda, e estas diferencas se tornam mais evidentes nos estados das
regides Norte e Nordeste.

Muito foi feito para reduzir os problemas da mortalidade infantil, no entanto, o
comprometimento dos registros de ébitos da mortalidade adulta, prejudicam a avaliagdo
da tendéncia dos niveis e padrdes de mortalidade. Os avancos na area da medicina
proporcionaram aumento da esperanca de vida elevando a longevidade adulta, por outro
lado, ainda persistirem as questdes emergentes como o aumento da mortalidade por
causas Vviolentas entre adolescentes e adultos jovens do sexo masculino.

A sobremortalidade masculina segundo o IBGE (2010), é resultado da maior
exposicdo dos homens aos Obitos por causas externas, como homicidios ou acidentes de
transito, atingindo principalmente jovens do grupo de idade entre 20 e 24 anos. Estes
nameros tiveram um acréscimo de 115,6% na comparacdo com 1980, com isto, a
chance de um jovem de 20 anos ndo atingir os 25 anos em 2010 era 4,4 vezes maior do
que da populacdo feminina. Este cenario da mortalidade de jovens do sexo masculino
nesta faixa etaria, atingiu todos os estados do Brasil com o maior indice na regido
Nordeste, seguida da regido Sul do pais. Por necessitarem de um registro de ocorréncia
0s Obitos por causa externas, sdo melhor registrados e possivelmente este aumento de

casos na regido Nordeste, contribuiu para melhora das informacdes de mortalidade.
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Hakkert (1986), elucida que o registro civil das mortes, tem sua importancia
demogréfica por acompanhar as ocorréncias de eventos, que modificam o tamanho ou a
composicdo da populagdo ao longo do tempo. A primeira mengdo de um sistema deste
tipo data do segundo século a.C., na China. Segundo Diamond (2005), durante o
governo dos Antdbnimos em Roma, o registro de nascimentos dentro de um prazo de 30
dias, no templo de Saturno, era obrigatorio para toda a populacdo livre. Estes governos
tinham uma preocupacgéo de interesse meramente militar, que era registrar os dados dos
individuos aptos para compor suas forcas de combate.

A partir de 1532, a Inglaterra estabeleceu a obrigatoriedade do registro de ébitos,
através dos famosos Bills of Mortality, que deram origem a um dos primeiros estudos
sistematicos da mortalidade (GRAUNT, 1962). A partir de 1538, a Igreja Anglicana
manteve registros semanais de casamentos, batismos e enterros, medida que foi adotada
pela Igreja Catolica, no Conselho de Trento, em 1563, determinando a obrigatoriedade
do registro de nascimentos, 6bitos e matrimonios realizados pelas Igrejas. Em 1539 veio
a obrigatoriedade do registro de nascimento para a realizacdo do batismo, (HAKKERT,
1986). Os registros paroquiais apesar de considerar apenas a populacdo livre e de
melhor poder econémico, possui verdadeiras riquezas que relatam um longo periodo da
historia nos registros de batismo, casamento, 0bito e do cadastro das familias e seus
componentes.

Durante o Século XVII, a responsabilidade pela administracdo e pelo
processamento do registro sueco e sistemas parecidos em outros paises do continente
passaram para 0 ambito estatal, primeiro na Finlandia (1628) e depois na Dinamarca
(1646), Noruega (1685) e Suécia (1686). As primeiras publicacdes das estatisticas do
registro civil, datam de 1839 na Inglaterra quando ainda ndo era obrigatorio o registro.
A unificacdo do sistema nacional de estatisticas de mortalidade e natalidade comecgou
em 1933, nos Estados Unidos (HAKKERT, 1986)

Na Ameérica Latina, 0s primeiros paises a criarem uma legislacdo especifica
referente ao registro civil de nascimentos, Obitos e casamentos foram Peru (1852),
México (1859) e Venezuela (1863), mas em todos estes paises a qualidade dos registros
civis até hoje continua muito inferior a qualidade dos censos (HAKKERT, 1986).

Mello Jorge et. al. (2007) resgatam o contexto histérico da formacdo das
principais bases de dados do Brasil, o Sistema de Informacdes sobre Mortalidade (SIM)
e 0 Sistema de Informacdes sobre Nascidos vivos — SINASC, contextualizando sobre a

avaliagdo destes sistemas. Como a temética desta dissertacdo esta sobre o contexto dos
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registros de mortalidade, a contextualizacdo a seguir serd sobre 0s aspectos que
fomentaram o surgimento do Sistema de Informagdes sobre Mortalidade (SIM), e suas
adequacdes para melhoria do registro da informacao de Gbitos.

Segundo Mello Jorge et. al. (2007), o primeiro documento referente as causas de
mortalidade, foi o Anuério de Bioestatistica, publicado em 1944 pelo Servigo Federal de
Bioestatistica, do Departamento Nacional de Saude. Este documento, condensava as
informacGes dos registros de mortalidade por causas, referentes a 1929/1932, ocorridos
nas capitais de alguns estados do Brasil. A responsabilidade de publicacdo destes dados
ficou a cargo do IBGE, que passou a publica-los com os dados das principais capitais,
sem ter uma regularidade de periodo. Este trabalho gerou uma série de informacfes
relevantes para o setor de salde, e consolidou uma base que favoreceu a implantacédo de
um sistema de informacdo de mortalidade, a nivel nacional. A deciséo politica para tal
oportunidade surgiu em 1975, quando foi promulgada a Lei N° 6.229 de 30/10, que
criava o Sistema Nacional de Vigilancia Epidemiologica, para o qual era essencial haver
um subsistema de informagdes em mortalidade.

A primeira grande tarefa foi avaliar a situacdo dos atestados de Obito no pais, o
qual, foi constatado 43 diferentes modelos e um fluxo irregular do repasse da
informacdo. A primeira medida foi unificar o modelo de atestado de dbito no pais,
assim como, centralizar as informacdes de registros nas capitais, atraves das Secretarias
Estaduais de Saude (SES), que repassavam para o centro maior de controle o Ministério
da Saude.

Em junho de 1976, foi criado o Centro Brasileiro de Classificacdo de Doencas
(CBCD), por meio de convénio entre o Ministério da Saude - MS, o Centro Latino-
Americano e do Caribe de Informacdo em Ciéncias da Saude - OPAS/OMS e a
Universidade de Sdo Paulo -USP. Este trabalho conjunto foi para qualificar médicos e
profissionais da area de saude, no sentido de esclarecer a importancia devida do correto
preenchimento das Declaragbes de Obito (DO) e das condicdes e causas da morte dos
pacientes, assim como, sensibilizar as autoridades para a relevancia deste trabalho.

A padronizacdo das causas de morte e a unificacdo dos formularios, contribuiu
para uma apuracao das informacges de interesse para o setor de salde, no entanto, desde
da sua implantacdo, ndo estabeleceu-se uma legislacdo que obrigasse o uso do
documento padrdo, nem o tempo minimo para o repasse das informacgdes. Por meio da
Portaria N° 474 de 31/8/2000, substituida pela Portaria N°20, de 3/10/2003, veio a

regularizacdo da coleta de dados, fluxo e periodicidade do envio das informacGes para o
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nivel central. O Ministério da Salde regulamentou o repasse e 0 uso obrigatério do
formulério padrdo, através da (Portaria N°1.882/GM), de 1997, que estabeleceu no pais,
0 Piso da Atencdo Basica, prevendo que “a transferéncia de recursos sera suspensa se a
Secretaria Municipal de Saude - SMS, deixar de alimentar, por dois meses consecutivos,
os Sistemas de Informagdo em Saude”, entre 0s quais, 0 SIM esta incluso (MS, 1997).
Estas medidas melhoraram significativamente o registro das informacgdes de ébitos em
todas as regides do Brasil.

Segundo Cavalini (2008), o Sistema de Informacéo sobre Mortalidade (SIM) e o
Sistema de Informagfes Hospitalares do SUS (SIH-SUS), sdo ferramentas estratégicas
para a gestdo do sistema de salde. Estes sistemas possuem informacdes que podem
contribuir nas definicGes de prioridades de saude, na organizacdo da assisténcia e nas
acOes de controle e avaliagdo dos gestores publicos. Estas estatisticas, por diversas
razbes de controle e prazos de consolidagdo dos registros, ndo coincidem e
comprometem de forma significativa a cobertura de obitos ( CAVALINE, 2008).

Para tentar contornar os erros nos registros da informacéo de obitos, comuns nas
bases de dados, Paes (1999) apresenta 3 métodos que sdo comumente usados para
avaliar a qualidade das informagc6es nas bases de dados. 1) O indice das Nagdes Unidas,
construido pela combinacéo linear de dois outros: o desvio médio da razdo de sexo, que
indica a variabilidade entre grupos e o desvio médio da razdo de idade, que calcula a
média dos desvios para cada grupo etario para detectar possiveis erros da transferéncia
de um grupo a outro, 2) o indice de Whipple, que mede a preferéncia digital e identifica
a atracdo pelos digitos 0 e 5, que sdo preferencialmente os digitos mais declarados
quando se arredondam dados, e 3) o indice de Myers, que mede a atragio ou repulsdo
por cada um dos 10 digitos, de 0 a 9. Informac6es detalhadas desses métodos encontra-
se no Manual Il das Na¢des Unidas (UNITED NATIONS, 1995).

Entre as variaveis que compde a base de dados do SIM, os registros de Causas
Mal Definidas (CMD), representa segundo Chackiel (1987), um indicador da qualidade

dos registros das informacg6es de 6bitos.
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I1.1 Evolugdo das mortes mal definidas

A avaliacdo da proporcdo de mortes por Causas Mal Definidas (CMD),
correspondentes ao capitulo XVIII da Classificacdo Internacional de Doencas, €
reconhecida como indicador da qualidade da declaracdo das causas de mortalidade.
Para este grupo de Causas Mal Definidas (CMD). Chackiel (1987) propds um modelo
que classifica a qualidade dos registros de mortalidade, segundo o percentual de 6bitos,
sendo que percentual menor de 15% - informagcdo muito boa; entre 15% e 25% -
informacdo relativamente boa; entre 25% e 40% — informagdo pouco confiavel e mais
de 40% — informagéo deficiente.

Posteriormente analisando os dados de 6bitos por CMD para a populacdo adulta,
em todos os estados brasileiros entre 1990 a 2000, Paes (2005) observou uma melhora
na qualidade dos dados registrados, e adotou uma nova classificagdo para o percentual
da qualidade dos registro da mortalidade. Para propor¢cbes menores que 10% - Boa;
entre 10% e 15% - Satisfatdria; entre 16% e 30% - Regular e superior ou igual a 30% -
Deficiente. Este ajuste no valor percentual segue o modelo da Organizacdo Mundial de
Saude, que considerara a proporcdo de Obitos por CMD, conjugada a cobertura de
registro de dbitos, como critérios de qualidade da informacdo: alta, media e baixa (
MATHERS et al., 2005 ).

Analisando-se a proporcéo dos 6bitos de CMD sobre os 0bitos registrados, no
periodo entre 2000 a 2010, para os estados e regides brasileiras, observa-se uma
melhora extremamente significante da qualidade do registro das informacdes de Gbitos
em todos os estados, com énfase maior para 0s resultados da regido nordeste, que em
2000 era de 28,4%, pouco confiavel segundo Chackiel ( 1987), passando a 7,8% em
2010, equiparando-se ao mesmo nivel da regido sudeste que foi 7,1% ( IBGE, 2011 ).
Avaliando a cobertura dos registros de ébito Paes ( 2005 ) destaca os estados do Ceara,
Rio Grande do Norte e Paraiba que elevaram sua condi¢cdo anterior para "satisfatéria” e
o0 estado de PE que atingiu a condi¢do "boa". Conforme estimativas do autor todos os
estados nordestinos, ultrapassaram a marca dos 80% de cobertura dos registros de 6bito
em 2010.

Estes resultados sdo esperados no nivel de estado ou regides, porém, um dos
grandes desafios da demografia é obter estimativas consistentes de mortalidade em
pequenas areas. A caréncia das informacdes de 6bitos em areas menores, leva ao

comprometimento da qualidade do registro das informacdes, persistindo os problemas
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de sub-registro de 6bitos e a ma classificacdo das causas dos obitos, (LAURENTI et al.,
2004 e PAES, 2005).

As principais causas de comprometimento das informagdes de saude sdo: a falta
de estrutura assistencial para diagnosticar as doencas e ainda a falta de preparo
profissional para o preenchimento correto da Declaracdo de Obito (DO). Durante o
desenvolvimento do projeto para reduzir o percentual de ébitos com causa mal definida,

0 Ministério da Saude identificou que até o ano de 2004,

"Os técnicos das Secretarias Estaduais e Municipais
de Saude utilizavam formulédrio proprio e néo
padronizado para a investigacdo da causa do Obito.
A diversidade no conteddo dos formulérios
utilizados impedia a comparacdo das informacdes
geradas nas varias Unidades Federativas e
comprometiam a qualidade dos dados inseridos no
Sistema de Informacgdes sobre Mortalidade — SIM™
(MS, 2009).

A partir de 2005, os formularios foram padronizados para todas as Unidades
Federativas. Kanso S et al (2011) considera ineficientes as informacgdes contidas neste
formulario. A autora acredita que as informacdes prejudicam a compreenséo do padréo,
do nivel e da causalidade da mortalidade, e acha necessaria uma reestruturagéo, no item
de causas de mortes, apontando o percentual de causas inespecificas como exemplo de
uma situacdo pouco explorada e que, assim como as causas mal definidas, compromete
a avaliacdo da mortalidade da populacéo idosa.

Aprofundando-se no problema do preenchimentos das Declaracbes de Obito
(DO), Mendonga, et. al. (2010) através de um instrumento de pesquisa feito com
médicos, aponta que o principal problema relacionado ao preenchimento da DO ¢ a falta
de conhecimento médico a cerca da importancia do correto preenchimento de todos os
campos. Entre as irregularidades esta o preenchimento incorreto das informacdes sobre
as causas e condicGes do dbito, com elevado nimero de 6bitos por sintomas e sinais mal
definidos. Segundo (Jorge et al., 2002) os o&bitos registrados dessa maneira Sao
classificados como diagndsticos incompletos.

Mendonga, et. al. (2010), ainda apresenta que do ponto de vista medico, nédo
existe dificuldade no preenchimento, e sim auséncia do registro da informacdes sobre o
diagnéstico do paciente. Este descomprometimento no registro destas informacoes,

afeta principalmente o trabalho de profissionais da area da epidemiologia, demografia e
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pesquisadores que buscam nas bases de dados do SIM, informagdes consistentes para
elaboracdo de projetos e estudos.

As condigdes de vida da populagdo estdo intimamente relacionadas com
aspectos sociais e econdmicos, que exercem uma importante influéncia na qualidade dos
registros de estatisticas vitais (PAES, 2005). O processo de urbanizacdo de todas as
regides brasileiras, contribuiu para melhoria de procedimentos operacionais, refletindo
na melhoria da qualidade dos registros. Justino e Freire (2012) argumentam que, quanto
mais urbanizada € a regido ou municipio, melhores sdo registradas as informacgdes de
Obitos. Esta relacdo também € observada por Cavalini (2008), quando cita o quanto as
taxas de mortalidade no Brasil sdo relacionadas com o porte do municipio.

A necessidade de encontrar alternativas metodoldgicas consistentes, que
aprimorem a qualidade de dados do SIM no pais é pujante, para permitir o uso das
estimativas de forma menos restritiva, em cenarios tao diversos quanto os apresentados

pelos estados da regido nordeste.
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111 Antecedentes Metodoldgicos para correcao de sub-registros de mortalidade no
Brasil

Em diversos paises em desenvolvimento, como o Brasil, ¢ comum a aplicacéo de
métodos demograficos para tentar corrigir e estimar o registro de mortalidade. A
empregabilidade dos métodos se depara com situacdes de dificil controle imposta pelos
pressupostos metodoldgicos, e ainda com os erros comuns nas bases de dados, como por
exemplo: 1) cobertura incompleta do registro de 6bito por idade nos dados dos censos, e
os erros de declaracdo de idade no registro de mortes e nos censos (AGOSTINHO e
QUEIROZ, 2000; AGOSTINHO e QUEIROZ, 2008; UNITED NATIONS, 1983;
PRESTON, ELO, STEWART, 1999).

O desafio da demografia atual é adequar e aperfeicoar as metodologias ja
existentes, para obter resultados consistentes das estimativas de mortalidade adulta em
pequenas areas, principalmente para paises em desenvolvimento e com grande
diversidade regional como o Brasil. Para tanto, foram testados métodos para corrigir o
sub-registro de mortalidade e testar a qualidade das informac6es nas bases de dados.
Procuraremos nesta secdo retratar um pouco da trajetoria, das metodologias
demogréficas, seus avancos e a combinacdo com metodos estatisticos.

Para tentar contornar as limitacbes nas fontes de dados, varias metodologias
foram desenvolvidos para estimar a mortalidade de forma indireta com base em
modelos demograficos. Para obter estimativas de mortalidade adulta, Agostinho e
Queiroz (2000) citam trés grupos de metodologias: 1) métodos que estimam a cobertura
do registro de dbitos, relativa aos dados do Censo (Brass, 1975; Preston et al., 1980;
Bennett e Horiuchi, 1981; Hill, 1987; Hill e Choi, 2004), neste grupo de metodologias, a
comparacdo entre a distribuicdo de mortes por idade e a estrutura etaria da populacéo,
formam a cobertura do registro de mortes. 2) métodos baseados na sobrevivéncia
intercensitaria (Brass, 1975; United Nations, 1983); e 3) métodos que se baseiam na
sobrevivéncia de parentes (Brass, 1975; United Nations, 1983). Todos estes métodos
tém como base considerar o pressuposto de uma estrutura de mortalidade correta,
corrigindo o nivel por um Unico fator de correcéo.

A literatura nos mostra que este conjunto de métodos demograficos tem
avancado nas Ultimas décadas, e esta evolucdo possibilitou a quebra ou a flexibilizacédo
de alguns pressupostos metodoldgicos, como o de populacéo estavel, possibilitando a

tentativa de combinacdo com outras metodologias.
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Uma das grandes limitagcdes dos métodos demograficos para o Brasil, além dos
pressupostos, de populacdo estavel e a obtengdo de um Unico fator de corregdo em todas
as faixas etérias, sdo as diferencas regionais. Segundo (Paes, 2005; Justino e Freire,
2012), estas diferencas regionais afetam as condicdes de vida da populagédo e estdo
relacionadas com aspectos sociais e econdmicos, mostrando que quanto mais
urbanizado, melhor o grau de cobertura do registro de ébito nos municipios.

Associada a estas diferencas, 0s pressupostos metodolégicos delimitam e
condicionam o valor das estimativas fornecidas, a um periodo ou momento, restringindo
a obtencdo de melhores estimativas as areas maiores, onde ha uma maior concentracao
populacional. Vale resaltar, que por ndo haver uma Unica metodologia considerada
adequada para estimar a mortalidade, é possivel realizar a combinacdo de metodologias
respeitando as condigdes impostas pelos pressupostos metodologicos de cada método, e
a qualidade do registro das informacdes de Obitos e populacéo.

Uma das questdes primordiais para analise dos resultados é avaliar a qualidade
dos dados populacionais e a cobertura dos registros de oObito. Paes e Albuquerque
(1999), propuseram o uso de trés métodos demograficos: Equacdo de Balanco do
Crescimento Brass, (1975), Preston et al., (1980) e o método de Caurbage e Fargues,
(1979), que pressupde a existéncia de uma idade além da qual a taxa de sub-registro de
oObitos difere muito pouco entre um grupo etario e outro. Os métodos foram usados para
estimar um Unico fator de correcdo, através da média aritmética dos fatores de correcdo
dos trés. O parametro de escolha foi a diferenca entre os fatores, se eles nao
ultrapassassem 10% aplicava-se a média aritmética dos trés, caso contrario, quando o
valor era maior observou-se a diferenca por sexo e 0 grupo etario na qual o grau de
cobertura foi mais vigoroso. O trabalho aponta para uma melhora significativa das
informacGes registradas a partir de 1990. Outro ponto importante do trabalho, feito
através dos métodos de avaliacdo dos dados, € a constatacdo que o uso de grupos etarios
quinquenais, elimina a maioria das irregularidades em relacéo a preferéncia digital.

Utilizando-se destas metodologias demogréaficas, no caso dos dados de
mortalidade Lima e Queiroz (2011), mostraram como o grau de cobertura dos ébitos nas
microrregibes de salde do estado de Minas Gerais € caracterizado por um forte padrédo
espacial entre 1980 e 2007, ainda com altos niveis de sub-registro de mortes nas zonas
Norte e Nordeste do estado. O mesmo padrdo espacial é observado nas microrregides

brasileiras entre 1980 e 2009. A maior barreira para estes métodos, esta na instabilidade
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causada pelos processos migratorios da populacdo brasileira, fruto das constantes
mudangas entre as regides e estados.

Posteriormente foram desenvolvidos os métodos: Método da Equacdo Geral de
Balanceamento (Hill, 1987); Geragdo Extinta (Bennett e Horiuchi, 1981) e Geracdo
Extinta Combinado (Hill e Choi, 2004). Estes métodos possuem uma grande vantagem
pois quebram o pressuposto de populacdo estavel, mantendo a hipétese de populagdo
fechada.

Agostinho e Queiroz, (2010) esclarecem que entre os métodos de distribuicdo de
mortes, utilizados para estimar a cobertura do registro de bitos, temos dois grupos: 0s
que exigem o pressuposto de populacdo estavel (Brass, 1975; Preston et. al., 1980) e os
que flexibilizam este pressuposto (BENNETT & HORIUCHI, 1981; HILL, 1987; HILL
YOU E CHOI, 2009). Os autores aplicaram esses métodos usando a populacdo acima
dos 15 anos de idade, no Brasil, para tentar compreender melhor o nivel e tendéncia da
mortalidade. Os resultados mostram que os métodos funcionam muito bem, quando sdo
respeitados os pressupostos metodolégicos de cada um.

Nesta mesma perspectiva Agostinho (2009), comparou as estimativas do grau de
cobertura de obito do método Equacdo Geral de Balanceamento (EGB) ou General
Growth Balance (Hill, 1987), que tem uma maior sensibilidade a possiveis erros na
declaracdo de idade, com estimativas do método Geracdo Extinta (GE) de (Bennett e
Horiuchi, 1981), sensivel a qualquer mudanga na cobertura do censo, afim de obter
estimativas de mortalidade robustas, para o Brasil. A autora realizou também o método
Geracdo Extinta Combinado (GEC) de (Hill e Choi, 2004), uma combinacdo dos dois
métodos anteriores, ajustado pela diferenca intercensitaria, na tentativa de minimizar os
problemas causados pela migracdo e pelos erros de declaracdo de idade. Os métodos
apresentam uma caracteristica comum de correcdo dos niveis de mortalidade,
mantendo-se com a estrutura de mortalidade, obtida pelas taxas especificas de
mortalidade.

Pode-se perceber que cada um dos métodos demograficos de correcdo da
cobertura do registro de dbitos, tem vantagens e limitac6es. Sendo assim, entende-se
que a utilizacdo de diferentes metodologias, é salutar para a obtencdo de estimativas do
registro de ébitos mais consistentes.

Paralelo a esta evolucdo metodoldgica demografica, foram desenvolvidos

trabalhos usando principalmente o estimador bayesiano, na tentativa de encontrar
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respostas para um dos grandes desafios que os métodos demograficos ainda néo
alcancaram, a estimativa de 6bitos em pequenas areas geograficas.

Freire (2001), apresentou a ideia de desenvolver novas metodologias, para o
estado de Séo Paulo, baseadas nos métodos da Estatistica Bayesiana Espacial, afim de
propiciar um avancgo nas técnicas de estimativa e projecdo populacional para pequenas
areas. O autor demonstrou o desempenho da estatistica bayesiana espacial, na
suavizacdo das flutuagOes das taxas que envolvem a dindmica da populagdo: taxas
liquidas de migracdo, taxas de mortalidade e taxas de fecundidade, calculadas para as
pequenas areas.

A necessidade de uma complementaridade dos métodos demograficos com
estatistica Bayesiana foi mostrada no Brasil por Assuncdo et. al. (2005). Utilizando-se
do estimador Bayesiano empirico aplicado a uma técnica que combina 0 método a
vetores que definem as selecdo dos bairros para produzir estimativas demograficamente
plausiveis e sensiveis aos padrbes espaciais do Brasil. Os autores mostraram como o
estimador bayesiano foi eficiente na estimacdo de taxas especificas de fecundidade para
3800 municipios brasileiros. Segundo eles, estimacOes empiricas Bayesianas sdo, em
muitos casos, melhores que as estimativas tradicionais demogréaficas; principalmente
quando o fendmeno estudado é caracterizado por um forte padrdo espacial e etario (
ASSUNCAO et. al., 2005).

Mckinnon, et. al. (2010), observando o alto nivel de instabilidade nas taxas de
mortalidade infantil em areas com pequenas populacdes, confirmam as observacdes de
(Assuncdo et. al., 2005), relatando que em um processo de suavizacdo espacial
bayesiana é possivel "pedir" informac6es de areas vizinhas para gerar estimativas mais
estaveis e precisas de mortalidade em pequenas areas.

Cavaline e Ponce de Leon (2008) fizeram uso do estimador bayesiano empirico
para a correcdo de sub-registro nas informacfes do Sistema de Informacdo sobre
Mortalidade - (SIM) e para o Sistema de Informacdes Hospitalares do SUS - (SIH-
SUS). Observaram um crescimento das causas perinatais e mal definidas nas faixas-
etarias extremas, com énfase na regido nordeste. Os autores realizaram uma
redistribuicdo das causas mal definidas de Gbito, e ndo constataram nenhuma alteracao
na mortalidade hospitalar proporcional, porém esta redistribuicdo teve um efeito
restruturador na estrutura da mortalidade proporcional das regides Norte e Nordeste. Os

autores resaltam que a utilizacdo de metodologias demogréaficas sdo limitadas pelos
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pressupostos metodologicos, que ndo condizem com a realidade brasileira, além da
precariedade do preenchimento dos instrumentos de coleta de dados no sistema SUS.

Usando os métodos estatisticos: bayesiano empirico e Algoritmo EM, (Justino et
al., 2012), realizaram dois exercicios empiricos para estimar o sub-registro de 6bito no
nivel municipal, no estado do Rio Grande do Norte, no ano 2000. No primeiro
exercicio, 0os municipios foram agrupados segundo a mesorregido do estado e, neste
caso, 0s estimadores corrigiram os ébitos observados a partir da média da mesorregido,
ponderando este valor quanto menor é a populacdo do municipio. No segundo exercicio,
0s municipios foram agrupados em grupos homogéneos a partir de uma analise de
Cluster com as seguintes variaveis: grau de urbanizacdo, proporcao de Obitos por causas
externas e a populagdo dos municipios, comparando o desempenho dos métodos usando
as caracteristicas sociodemograficas comuns entre eles.

Os metodos ndo apresentaram diferencas significantes entre eles, porém os
exercicios apontam uma maior consisténcia nas informagfes, quando as estimativas
consideram 0s municipios com a area menor, e 0 contexto das mesorregides do estado
como area maior de abrangéncia, corroborando com as observagdes de (ASSUNCAO
et. al., 2005).

Como ja exposto anteriormente, ndo ha na literatura um método mais adequado,
que possibilite resultados mais precisos, muitos trabalhos tém avaliado diferentes
metodologias, em especial a do estimador bayesiano empirico, comparando com as
estimativas dos metodos demograficos e buscando contornar 0s pressupostos
metodologicos, para obter estimativas de mortalidade mais confidveis e robustas.

A melhoria na qualidade do registro das informag6es de mortalidade, nas bases
de dados, tem reduzido as diferencas entre as estimativas dos métodos, e favorecido a
busca por novos meios de estimacdo de mortalidade adulta para a avaliacdo do grau de
cobertura, questdes de grande importancia na demografia brasileira. Acredita-se que a
proposta de combinacdo de métodos demograficos tradicionais com estimativas
produzidas através de métodos estatisticos, aparenta ser uma boa resposta para encontrar
estimativas plausiveis para o grau de cobertura de mortalidade.

Uma tentativa de combinar métodos demograficos tradicionais com novas
metodologias foi feita, inicialmente, por (SILVA, 2009). A autora usa o estimador
bayesiano empirico para estimar o sub-registro de mortalidade e, posteriormente, as
taxas especificas de mortalidade para os municipios do Rio Grande do Norte, em 2001.

Para aplicacdo do estimador bayesiano empirico no nivel municipal, foi necessario obter
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estimativas de mortalidade para as areas maiores que contém os municipios. No estudo,
foram utilizados dois métodos classicos de avaliagdo de sub-registro: Equagdo de
Balanco do Crescimento - BRASS, (1975) e PRESTON et al., (1980). Com isso, nas
mesorregides, areas maiores dos estados, a mortalidade foi estimada por esses dois
meétodos. Assim, quando o estimador bayesiano empirico foi aplicado no nivel
municipal, sua operacionalizacdo ja considerou os ébitos corrigidos da area maior de
abrangéncia, no caso as mesorregiées. Como o estimador em questdo é um estimador do
tipo shrinkage, que reduz, ou melhor, suaviza a informagdo de um municipio para o
valor médio de uma area maior. No trabalho de (Silva, 2009) essa suaviza¢do ja
considerou valores corrigidos da area de abrangéncia.

A metodoldgica desta dissertacdo reporta a ideia adotada por (Silva, 2009), em
combinar metodos demograficos e estatisticos, porém tem um carater contributivo de
apresentar dados para toda a regido Nordeste, usando a Equacdo Geral de
Balanceamento (EGB) ou General Growth Balance (Hill, 1987), um avango do método
demogréafico de Brass, usado pela autora, que tem a caracteristica da quebra do
pressuposto de populacdo estavel, para a correcdo dos Obitos nas mesorregides dos
estados. Além desta contribuicdo para estimar o grau de cobertura da mortalidade, para
todos os estados da regido Nordeste, é possivel agrupar os resultados por faixas etarias
de criancas, jovens, adultos e idosos e em niveis de desagregacdo menores, como por
exemplo 0s municipios.

Nos capitulos seguintes descreveremos a proposta metodoldgica, os resultados

encontrados e as consideracgdes finais deste trabalho.
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IV Proposta Metodoldgica para a estimacao de sub-registro de mortalidade

1VV.1 Fontes de Dados

Os métodos aqui propostos utilizam dados de populacéo e 6bito, extraidos do
sistema DATASUS do Ministério da Saude para o ano de 2010, por local de residéncia
do 6bito, por faixa etéria quinquenal e no nivel municipal.

Devido a quantidade de @bitos com idade ignorada ou municipio ignorado
(missing), foi utilizado 0 método pré-rata?, para distribui-los de maneira proporcional ao
quantitativo de Obitos, entre as faixas etarias ou municipios.

Os dados foram analisados utilizando os softwares: Terra View, Programa R e
planilhas do Excel, como meio de implementacdo e organizacdo dos métodos.

IV.2 Proposta metodoldgica

A correcdo de sub-registro de 6bitos, feita pelo estimador bayesiano empirico
(BE), tem como referéncia os dados municipais. O método utiliza as informagfes de
populacdo e dbito, das mesorregides dos estados, como area maior de abrangéncia, para
tentar corrigir as informacgdes de 6bitos dos municipios, ou seja, 0 método trabalha com
a média global dos Obitos observados na area maior (mesorregido) para estimar 0s
Obitos da area menor, nos municipios dos estados da regido nordeste.

Contudo, também na area maior ha necessidade de correcdo de sub-registros. Os
métodos demogréaficos conceitualmente consideram a teoria demografica para
estimacgdes de sub-registro de Obito em areas maiores, 0 que conserva teoricamente 0s
pressupostos necessarios para obter estimativas robustas, por esta razdo, o0 método de
Equacdo Geral de Balanceamento ( EGB), sera aplicado para corrigir e avaliar o sub-
registro de ébitos nas mesorregides dos estados.

Em um segundo momento sera feita a combinacdo dos métodos: Equacdo Geral
de Balanceamento (EGB) com o estimador bayesiano empirico (BE) considerando,
como total de dbitos na area maior (mesorregido), o numero de ébitos em 2010
corrigidos nas mesorregides pelo EGB, como referéncia de correcdo demografica para

area maior. Tendo estes valores como referéncia de 6bitos corrigidos, para as

2 nNajustado x = (nNobservado x * Nobservado total)/( Nobservado total - Nobservado missing), onde N refere-se a ndmero de
pessoas ou de 6bitos, n — intervalo etario, x — limite inferior de um grupo etario (Hill, Stanton &
Gupta, 2001; Alberto, 2013).



34

mesorregides, serd aplicado o método estatisticos bayesiano empirico (BE), para obter
as estimativas de oébitos corrigidas nos municipios dos estados. Assim, quando o
estimador bayesiano empirico for aplicado a nivel municipal, sua operacionalizacéo ja
considerara os ébitos corrigidos da area maior de abrangéncia pelo método EBG. A
grande vantagem da combinacdo dos métodos, esta na possibilidade de reduzir os
efeitos da flutuacdo aleatoria, utilizando estimativas consistentes quanto aos
pressupostos dos métodos demogréaficos.

O fato de trabalharmos com o método bayesiano empirico a nivel municipal (
pequena area ), fica caracterizado que estaremos expostos a flutuacdo aleatéria dos
dados de Obito, consequéncia de eventos raros em determinadas faixas etarias, nos
municipios com pequena populacéo.

O quociente entre 0s Obitos observados e os estimados resulta no grau de
cobertura de Obitos do Sistema de Informacdo sobre Mortalidade (SIM) para 0s
municipios. O valor inverso do grau de cobertura resulta no fator de correcdo dos
Obitos, que pela natureza dos métodos tem o efeito de corre¢do ndo so da subnotificagcdo
dos 6bitos, mas também da instabilidade, fruto da flutuacdo aleatéria de pequenas areas.

A ideia é estimar ndo um Unico fator de ajuste do sub-registro de mortalidade,
comum nos métodos demograficos, mas sim, apresentar fatores de ajuste por faixa
etaria: criancas, jovens, adultos e idosos. Estes resultados serdo agrupados e
apresentados por estado e por mesorregides, porém pela natureza do procedimento
metodologico eles podem ser agrupados por microrregido ou outra subdivisao
necessaria para um estudo especifico, visto que as estimativas tem como referéncia
menor o nivel municipal de cada estado.

Vale salientar que no nivel municipal ha uma maior flutuacdo aleatéria das
informacGes. Por esta razdo, nas faixas etarias em que o método bayesiano empirico, ou
a combinacdo dele com o método Equacdo de Balango Geral (EBG), estimar valor
menor do que o Gbito observado em um municipio(i), é considerado o 6bito observado,
evitando ter um valor acima de 100% para o grau de cobertura dos 6bitos. Esta medida
foi necessaria para suprir uma limitacdo dos métodos, quando encontraram um valor de
Obitos inconsistente, nos municipios vizinhos, para realizar a estimativa de 6bito no
municipio(i), e também para ndo haver uma incoeréncia de decréscimo no registro das
informac0es.

A seguir, apresentamos e discutimos os métodos utilizados nesse trabalho,

apontando as principais limitacGes, as vantagens, desvantagens de cada um deles.
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V.3 Método da Equacédo de Balanco de Brass (1975)

Um dos primeiros método usados para corrigir os dados de mortalidade é a
Equacdo de Balanceamento de Brass (BRASS, 1975). Este método usa como base a
relagdo que considera a taxa de crescimento da populagdo (ou de um segmento da
populacdo) - ( r(x+) ) - igual a diferenca entre a taxa de entrada ( N(x) N(x+) ) e a de
safida ( D(x+) N(x+) ). (HILL, 1987; HILL & CHOI, 2004; HILL, YOU & CHOI, 2009).

Os pressupostos para este método sdo: populagcdo estavel e populagdo fechada
considerando taxas de migracdo zero ou com valores despreziveis, ou seja uma
populacéo estacionaria. Esta relacdo linear entre a taxa de mortalidade e de entrada na
populacdo, é dada pela equacao:

N(x) _ F(x4) + D(x+)
N (x+) N (x+)

(1)

Onde N(x) e N(x+) séo a populacdo que entra num grupo de idades e a populagcdo de um
grupo x e mais anos respectivamente; r é a taxa de crescimento populacional, e D(x+)
sdo Obitos ocorridos na idade x e mais (HILL, 1987; HILL, 2001; HILL & CHOI, 2004;
AGOSTINHO & QUEIROZ, 2008; HILL, YOU & CHOI, 2009).

Considerando-se a populacdo fechada e estavel, as taxas de entrada e de saida
estdo linearmente relacionadas, assim esta relacdo é satisfeita. Porém a literatura mostra
que do total de Obitos de idades x anos e mais ocorridos D(x+) durante certo periodo,
uma parte dela € que é realmente registrada ou enumerada D*(x+) . Neste caso, uma
constante C(x) representa o grau de cobertura do registro de mortes ou a enumeracéo de
Obitos de idades x anos e mais (HILL, 1987; HILL, 2001; HILL & CHOI, 2004; HILL,
YOU & CHOI, 2009).

D*(x+) = C(x) -D(x+) )

Pela relacdo linear, entre as taxas de entradas e saidas da populacdo, e das
limitacGes impostas pelos pressupostos metodoldgicos, considera-se que o grau de
cobertura no registro de mortes € o mesmo para qualquer idade, sendo assim, o fator
C(x) pode ser substituido por uma constante que ndo muda com a idade (HILL, 1987;
HILL, YOU & CHOI, 2009). Com este procedimento, calculando-se o fator de correcdo

K = 1/C e substituindo na Equacdo (2), a equacdo (1) terd a seguinte relacéo:
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NGO e D™ (x+)
N (x+) N (x+)

3)

Sendo respeitados os pressupostos metodologicos de: populacdo fechada e
estavel, um mesmo grau de cobertura dos registros de mortes em todas as idades e uma
boa qualidade da declaragéo de idades, esta equacdo permite estimar a cobertura do
registro de mortes, tendo nesta relagdo entre equacdes, o fator de ajuste k funcionando
como coeficiente de inclinagdo (BENNETT & HORIUCHI, 1981; HILL, 2001; HILL &
CHOI, 2004; HILL, YOU & CHOI, 2009).

Portanto a aplicabilidade do método, Equacdo de Balanceamento de Brass
(Brass, 1975), tem os seguintes pressupostos: (1) populacdo estavel (taxas de
fecundidade e mortalidade constantes); (2) populacdo fechada a migracdo; (3) grau de
cobertura de mortes constante em todas as idades e (4) auséncia de erros de declaracao
na idade (BRASS, 1975; HILL, 1987; HILL, YOU & CHOI, 2009).

Na regido Nordeste estes pressupostos sdo dificeis de manter, basta observar a
relagdo entre as taxas de saida D (x+) / N(x+) e a taxa de entrada N(x) / N(x+) da
populacdo, para constatar a impossibilidade da consisténcia destes pressupostos. O
método de Brass (1975), € menos vulneravel ao exagero na declaracdo de idades, mas é
visto como um dos mais sensiveis aos efeitos de mudanca rapida do declinio da
mortalidade (UNITED NATIONS, 1982; ALBERTO, 2011).

Como estratégia para contornar alguns pressupostos como: populacdo aberta a
migracao ou a erro de declaracdo de idade, observando-se a qualidade dos dados, alguns
trabalhos (Agostinho e Queiroz, 2010; Queiroz, 2012), restringem o célculo dos
indicadores de cobertura para um intervalos de idade, menos propicios a estas
mudancas. No caso da queda rapida da fecundidade, o calculo evita as primeiras idades
até os 15 anos. No caso da migracdo, € necessario verificar e evitar, 0s grupos etarios
onde as taxas liquidas de migracdo sdo mais expressivas. Ja 0s erros na declaracdao de
idade, gera um desalinhamento nas idades mais avancadas, que deveram ser evitadas

para correcdo dos dados.
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IV.4 - Equacgéo Geral de Balanceamento - (EGB)

Conforme explicado anteriormente, nas &reas maiores (mesorregides) temos uma
maior garantia de ndo haver quebra dos pressupostos metodolégicos, para os métodos
demogréficos, por esta razdo, aplicaremos o método General Growth Balance ou
Equacdo Geral de Balanceamento (EGB) (Hill, 1987), para correcéo de sub-registro. Ja
0 método estatistico bayesiano empirico (BE), serd implementado a nivel municipal,
visto que, neste nivel de desagregacdo, apesar de ter um alto coeficiente de variagcdo do
registro das informacdes (populacdo e Gbitos), neste nivel de desagregagdo (municipio)
0 estimador bayesiano empirico (BE), tem um poder maior de comparacédo para fazer as
estimativas de 6bitos, e consequentemente menor nivel de flutuacdo aleatéria, o que dar
uma robustez dos seus resultados a nivel de pequena éarea.

Um dos motivos da escolha do método Equacdo Geral de Balanceamento
(EGB), é a quebra de pressupostos impostos pelo método original Equacdo de Balangco
de Brass (1975), que prevé a suposicdo de populagéo estavel, condi¢do que dificilmente
é satisfeita pela populacdo brasileira. O método da Equacdo Geral de Balanceamento
(EGB) ou General Growth Balance (Hill,1987), esta relacionado ao uso de taxas de
crescimento diferenciadas por idade na estimativa da cobertura dos dbitos, ou seja, ndo
adminte que a populacdo seja estavel, o que flexibiliza as estimativas do grau de
cobertura do registro de mortes, por ter uma reta ajustada com menor inclinagdo do que
a do método de Brass, (1979), assim sendo, prevé-se encontrar estimativas mais
confidveis e consistentes para o valor real de subnotificacdo de obitos.

HILL (1987), prop6s um método que generaliza a funcdo da equacdo de Brass,
com a disponibilidade dos dados de populacdo e Obitos de dois Censos. Com esta
generalizacdo € possivel estimar simultaneamente a cobertura do registro de mortes e a
cobertura relativa da enumeracédo dos censos, ndo sendo mais necessaria a imposicao do
pressuposto de estabilidade populacional, a partir do reajustamento da equacédo (1) de
BRAS (1975):

N (x) r(x4) = D(x+)

N (x+) N (x+) )

onde a Taxa de Entrada N(x) / N(x+) menos a Taxa de crescimento r(x +), fornecem
uma estimativa residual da Taxa de mortalidade D(x +) / N(x +). Calculando-se esta
estimativa residual a partir dos dados populacionais de dois Censos e comparando com

a estimativa direta dos Obitos registrados, pode-se estimar a integralidade do registro de
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Obitos em relacdo aos registros de populagdo, considerando-se auséncia de migracdo
liquida. As Taxas de Entradas [N(x)/N(x+)] s@o os nascimentos, e as Taxas de Saidas
D(x+) / N(x+) s@o Gbitos, este reajustamento da formula de BRASS (1975), resulta em
um método alternativo e indireto para calcular a diferenca entre a taxa de nascimento e
taxa de crescimento da populacdo, com idade acima de x anos. Com isto, havendo
integralidade dos registros de ébito, os resultados das duas parcelas da equacdo sdo
iguais, caso contrario, a taxa de mortalidade calculada diretamente a partir do lado
direito da equag&o serd muito baixa, indicando sub-registro dos dados.

O método General Growth Balance ou Equagdo Geral de Balanceamento -
(EGB), desenvolvido por Hill (1987), permite ndo s6 a estimativa da integridade dos
dados de 6bitos, mas também avaliar a enumeracdo relativa entre dois Censos, a partir
do ajuste de uma reta de regressdo entre a taxa de entrada menos taxa de crescimento
[N(X)/N(x+) - r ] e a taxa de saida da populacdo [D(x+) / N(x+)] por faixa etéria. Para
obter o melhor grau de cobertura dos dbitos, é necessario ajustar esta reta de regressdo
para as faixas etarias menos propicias aos erros comuns nos Censos, como por exemplo:
rapida queda da fecundidade, migracao e erros na declaracdo de idade. Em seguida sera

demonstrado o desenvolvimento do método até a equacao final.
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IV.4.1 - Desenvolvimento do Método Equacao Geral de Balanceamento

Supondo a distribuicdo populacional de dois Censos separadas por um periodo
de t anos, considera-se que Kk; e kp representam respectivamente a cobertura da
enumeracdo dos censos, durante este periodo de t anos, temos um contingente de 6bitos
registrado, cujo o grau de cobertura é representado por ks, No periodo intercensitario,
ki, ko e ks sdo constantes com a idade.

A partir desta relacdo podemos estimar a populacdo e os 6bitos verdadeiros, em
que k fatores expressao a integridade dos dados.

N1 (x+) = N,(x+)/ K, (5)
N"2(x+) =N, (x+)/ K, (6)
D" (x+) = D(x+)/k, @)

onde Nj(x+) € o numero de pessoas de idade x anos e mais observadas (enumeradas)
no censo 1 e N*;(x+) o nimero real de pessoas na data do censo 1; No(x+) o nUmero de
pessoas de idade x e mais observadas (enumeradas) no censo 2 e N*,(x+) o numero real
de pessoas na data do censo 2. D(x+) e D*(x+) correspondem, respectivamente, ao
numero de Obitos observados no registro de mortes a partir da idade x e o nimero real
de oObitos na idade x e mais (AGOSTINHO E QUEIROZ, 2008).

Com estes dados podemos definir a taxa de crescimento intercensitaria, que

segue um modelo exponencial onde:

N, (x+) = N, (x+) € =y In[N, (x-H)|= I[N, () |+ r(x+)t

N, (x+) 1, [N x0)
N, (x+) =) r()=thn NG| @

O proposito deste trabalho é fazer estimativas especificas para o ano de 2010, e

r(x+)t=In

ndo para um periodo t de anos do periodo intercensitario, assim os valores da populacéo
de x anos exatos N(x) da formula (10), tem tempo igual a 1, e sdo obtidos a partir do
valor corrigido da populacdo de x anos exatos de 2010 - (N2(x)), em cada faixa etaria,

dividido por 5 que corresponde a amplitude do grupo etario.
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N(x) = 9)

J& a populacdo de x anos e mais N(x+), como o intervalo de tempo é de 1 ano,
sera a mesma populacdo de x anos e mais do ano de 2010 - Ny(x+), que é 0 ano de
interesse para andlise dos resultados. As estimativas de mortalidade intercensitaria
D(x+) séo obtidas segundo Hill (1987), por uma média aritmética dos ébitos observados
para 0 meio do periodo. Neste trabalho em particular, como o objetivo é corrigir as
estimativas de Gbito para o Ultimo ano do periodo censitario 2010, as estimativas de
mortalidade intercensitaria D(x+), serdo os 6bitos de x anos e mais observados no
préprio ano de 2010.

Desta forma, a taxa de entrada menos a taxa de crescimento tem uma relagéo
linear com a taxa de mortes, podendo-se calcular a cobertura do registro de mortes (ks) e
a cobertura relativa da enumeracéo de dois censos (ki/kz). Substituindo e rearranjando a

formula original, temos

NGO ey = tin ( j (k. k, )l’z[o(m)] (10
N N (X+) y t N (X+)
Y S

A equacdo acima apresenta uma forma de regressao linear simples do tipo y=a +
bx, o que sugere um procedimento de ajuste linear entre os pontos ( X, y ), para fornecer
estimativas relativas a subenumeracéo do registro de dbitos (k3) e coberturas censitarias
(k1 e kp). O ajuste desta reta, segue 0s procedimentos ja citados, para ter o melhor grau
de cobertura populacional intercensitaria, e nos da o ponto a como intercepto e 0 b
como ponto de inclinacdo da reta. A partir destes valores podemos estimar ki, ks, e ks.
Como o que interessa é a cobertura populacional relativa entre dois censos, uma
sugestdo € atribuir o valor 1 para ki, e a partir do valor do intercepto obtemos a
estimativa de k,, assim temos o quanto o segundo Censo foi melhor enumerado, em
relacdo ao primeiro. Depois, com o valor da inclinacdo e as estimativas de K; e Kp,

obtemos K3, como segue no exemplo:

Tomando-se como o estado do Rio Grande do Norte, apds estimar a Taxa de
Entrada N(x) / N(x+) menos a Taxa de crescimento r(x+), que fornecem uma estimativa

residual da Taxa de mortalidade D(x+) / N(x+), calcula-se a integralidade do registro de
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6bitos em relacdo aos registros de populacéo, a parir do valor do intercépto a, da reta

ajustada, que teve para o estado o valor 0,0052 e R? 0,9803, em relacdo aos dados do

Censo de 2000. Com este resultado estima-se os valores de k; e k, a partir da equagéo
In :1

referente o termo de intercépto . 2 =0,0052, sendo o tempo, neste caso, igual a dez

(10), por ser uma estimativa do grau de cobertura populacional intercensitaria (2000 a
2010), tendo k;= 1, isola-se k, para obter o nivel de integridade das informacgdes, em

relagdo ao primeiro Censo.

In(1) - Ink, =10-(0,0052) —> 0—Ink, =-0,052

k, =" >  k,=105338

O que representa que o censo de 2010, do Rio Grande do Norte foi 5,34% melhor
enumerado do que o censo de 2000. Segundo Hill (1987), uma cobertura maior no
segundo censo, representa um aumento das taxas de crescimento especificas r(x+) por
idade. A partir deste resultado usa-se o ponto de inclinagdo b, que para o Rio Grande do

Norte é 1,0431, para estimar ks a partir da equacao:

(k.k,)"? (k.k,)"? (1.1,05338)"'2
b=l >k =tate) k== ;=0,984
K, : b T 10431 ’

Assim estima-se que o registro de Obitos teve cobertura 98,4%. O fator de
correcdo dos Obitos é igual a 1 / k3 ou seja, nesse exemplo o método Equacdo Geral de
Balanceamento encontrou um fator de corre¢do de 1,016 para os 6bitos no estado do
Rio Grande do Norte.

Conforme dito ao longo deste trabalho, este método foi usado para corrigir 0s
Obitos das idades adultas das mesorregiGes do nordeste do Brasil em 2010. Esses dados
de 6bitos corrigidos servem de insumo para a correcdo dos 6bitos municipais, através do

estimador Bayesiano Empirico.
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IV.5 Estimador bayesiano empirico - (BE)

Um dos grandes desafios para a estimacdo de estatisticas confiaveis para a
mortalidade, estd na variagdo dos dados em pequenas &reas geogréficas, (FREIRE,
2001; CAVALINE E PONCE DE LEON, 2008; SILVA, 2009; RIPSA, 2009).

Muitos trabalhos foram desenvolvidos para minimizar a flutuacdo aleatéria dos
dados, em municipios ou microrregides. Entre os métodos utilizados, o estimador
bayesiano empirico é capaz de contornar estas oscilagdes, num processos de suavizacao
das taxas de mortalidade. Tem sido largamente recomendado por diversos autores
(Freire e Assuncao, (1998, 2002); Formiga e Ramos, 2000 e Cavalini e Ponce de Leon,
2008), como forma de reduzir as possiveis flutuacdes aleatorias.

O estimador bayesiano empirico utilizado neste trabalho, tem como referéncia o
estimador de James Stein apresentado por Marshall (1991), que propde um estimador
contragdo para taxas de mortalidade de criangcas menores de cinco anos em setores
censitarios de Aukland, na Nova Zelandia. Marshall pretendia suavizar a flutuacao
aleatoria das taxas de mortalidade, aproximando uma taxa observada em determinada
area pequena a uma taxa média global, ou ainda, a uma taxa média de areas vizinhas. A

funcéo que operacionaliza este procedimento € a seguinte:

0, =m+c,(x, —m) (11)
em que: 0; corresponde a taxa de mortalidade suavizada da area i; m refere-se a
taxa média global de mortalidade ou a taxa média dos vizinhos; x; é a taxa de
mortalidade da area i; c¢; € o fator de contracdo, indicando que quanto menor a
populacdo do municipio i menor sera o peso de sua taxa de mortalidade x; na taxa final

suavizada, dada por 6;.

Justino et. al., (2012), partem da ideia usada na formula anterior do estimador
bayesiano empirico, ndo para suavizar taxas de mortalidade, mas para suavizar a razdo
entre 0s Obitos observados e 0 nimero esperado de o6bitos (K;), ilustrado na equacgédo

vinte (12), em determinado municipio i.

Considera-se que os Obitos tém distribuicdo Poisson [ob, ~ poisson(Esp;.9,)1,

onde Esp; sdo Obitos esperados para 0 municipio i, assume-se como pressuposto, que o

risco de um 6bito ocorrer em i € 0 mesmo que numa area maior ou area de referéncia
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(A;) [Esp, = Oby .n; ], onde Obx, séo 0s Obitos observados na mesorregido que € a area
n

maior de referéncia adotada neste trabalho, n; é a populacdo da &rea menor, 0s

municipios, e n é a populacdo da area maior de referéncia ou abrangéncia que equivale a
soma dos n;’s. 0, , estimado inicialmente por K;, representa o risco de uma area menor i
ter mais ou menos Obitos do que o esperado, sob a hipdtese de que o risco de Gbitos
neste area menor € o mesmo que o risco de Gbitos na &rea maior de abrangéncia A,.
Para O, , assume-se uma priori ndo especificada com momentos constantes para todo
area menor i [E(6,)=m e V(8,)=A]. Com isso, o estimador bayesiano empirico de

contracao para estimar a razao entre dbitos observados e 6bitos esperados é dado por:

Y

0, =m+c;.(K; —m) (12)

em que 0; é a razdo entre Gbitos observados e esperados ajustado pelo método bayesiano
empirico, ou seja, € o grau de cobertura de registros de Obitos no municipio i; m
corresponde a razdo entre Obitos observados e esperados para a area maior de
abrangéncia, que por construcdo serd sempre igual a 1; K; ja& foi definido antes e

representa a razdo entre Obitos observados e esperados no municipio calculado

Ob. Ob.
originalmente [K; = Espli = ObArln_ 1.
n |

O fator de contracgdo (c;) do valor de K| original para o valor médio (m) é estimado por:

N
) V(;) j mz i
I_V(Ki) & ,/n

e, e,

contracdo do real valor de K; com relagcdo ao valor médio m sendo que essa contracdo é

. em que c; realmente funciona como um fator de

tanto maior quanto menor for o valor esperado Esp; que, por sua vez, serd tanto menor

quanto menor for a populagédo (n;) do municipio i.

Portanto, observa-se no procedimento do método que quanto menor for a
populacdo de uma pequena area, maior sera a variancia de V(K;), comprometendo a
confiabilidade da estimativa de K; nesta area, devido o tamanho populacional. Como a

relacdo entre os Obitos observados e Obitos esperados tem alta variabilidade,
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principalmente, em municipios com populacbes pequenas, entdo quanto menor for a
populacdo, mais essa razdo serd influenciada pelo valor médio da area maior de
abrangéncia.

Para obter os dbitos estimados, considerando-se que os Obitos tém distribuicdo

Poisson [ob, ~ poisson(Esp;.0,)] para o municipio (i) em cada Estado, sera usada a

seguinte equacao:

Ob* = éi ESpi (13)

~

O estimador ©i da féormula (12) foi aplicado nos municipios, para obter a
estimativa e mortalidade em cada municipio, considerando como referéncia de area
maior as mesorregides.

E importante ressaltar que, por estarmos trabalhando com o método bayesiano
empirico, em um nivel menor de desagregacédo, os dados estdo sujeitos a um nivel de
flutuacdo maior. Assim, na implementacdo dos resultados com o metodo bayesiano
empirico, seja BE ou na combinagdo BE_EGB, ao estimar uma quantidade de obitos
inferior ao observado, serd adotado como estimativa o proprio valor observado, ou seja,
se isso ocorrer em apenas uma faixa etaria do municipio ou nele como um todo, o grau
de cobertura sera igual a um. (CAVALINE E PONCE DE LEON, 2008)

A partir destas estimativas, € possivel obter o grau de cobertura dos registros de
mortes, e consequentemente o fator de correcdo para todos 0s municipios no ano de

2010, com a seguintes formulas:

Ob FatorCorr =
G.Cob = ——obs (14) G.Cob (15)
Ob
Onde:
G.Cob = Grau de Cobertura
Obobs = Obitos observados
ob” = Obitos estimados

FatorCorr = Fator de Correcéao
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Ainda ndo é possivel decompor o efeito da flutuacdo aleatoria, do que
efetivamente seja o sub-registro de ébitos, por esta razdo, reportaremos ao fator de
correcdo de Gbitos, que é o inverso do grau de cobertura, como fator de ajuste devido 0s
valores estimados corrigirem tanto o efeito da flutuacdo aleatéria quanto o sub-registro
de Obitos.

IV.5.1 Estimador bayesiano empirico combinado com a Equagdo Geral de
Balanceamento - (BE_EGB)

Como descrito no inicio da proposta metodolégica, usaremos o método da
Equacdo Geral de Balanceamento, para corrigir os valores de 6bitos nas mesorregides (
Ob’sr ), 4rea maior de abrangéncia, em seguida implementaremos o estimador
bayesiano empirico nos municipios, considerando como valor de Gbitos em cada
mesorregido, ndo a soma 0S Obitos observados em cada municipio, mas sim, a
estimativa corrigida pelo método Equacdo Geral de Balanceamento, em cada
mesorregido.

Assim os valores de K3 e c; (fator de contragdo do estimador bayesiano) ja
consideraram como valor esperado do 6bito (Esp’;), o valor ponderado corrigido pela

estimativa do método Equacao Geral de Balanceamento na area maior.

K =Obi __Oby (16)
Espi Oba
=" n
n

em que: Esp’; sdo Gbitos esperados para o municipio i considerando a correcéo,

assumindo que o risco de um Obito ocorrer em i € 0 mesmo que numa area maior ou

area de referéncia corrigida, [Esp”i = Ob

., ], em que Obar s80 0s Gbitos corrigidos
pelo método Equacdo Geral de Balanceamento em cada mesorregiao, que € a area maior
de referéncia adotada neste trabalho, n; é a populacdo da area menor, 0s municipios, e n

é a populacdo da area maior de abrangéncia que equivale & soma dos n’s. 8, estimado

inicialmente por K'j, representa o risco de uma &rea menor i ter mais ou menos 6bitos

>0 K é equivalente a razdo padronizada de mortalidade (Standardize Mortality Ratio), um termo
comumente utilizado pelos epidemiologistas, que serve como medida de risco. Tal termo é analogo a uma
padronizacdo direta, ja que os riscos relativos nas areas menores estdo sob equivaléncia com o risco de
morte de uma area maior (ou de abrangéncia) a qual todas as localidades menores pertencem. (Divino,
Egidi & Salvatore, 2009)
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do que o esperado sob a hipotese de que o risco de Obitos neste &rea menor é 0 mesmo
que o risco de Obitos na &rea maior de abrangéncia A,., assumindo os valores de 6bitos
corrigidos e estimados pelo método Equacao Geral de Balanceamento.

A proposta de combinacdo dos métodos, passa pelo interesse em testar a
possibilidade de, a partir dos dados corrigidos na area maior (mesorregido), decompor o
efeito conjunto da flutuacéo aleatdria sobre o sub-registro de 6bitos em pequenas areas.

No préximo capitulo, apresentaremos o0s resultados por estado e mesorregido,
fazendo uma andlise do grau de cobertura de 6bitos. Em seguida serdo apresentados 0s
resultados por estado e mesorregido, agrupados por faixa etéria.
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V Resultados

Nesta secdo serd exposta a andlise dos resultados, para o grau de cobertura e
consequentemente para o fator de ajuste dos registros de ébitos, para os estados e
mesorregides da regido Nordeste, utilizando-se 0s métodos: estimador bayesiano
empirico (BE), Equacdo Geral de Balanceamento (EGB) e a combinacdo destes
métodos (BE_EGB).

O grau de cobertura de Gbitos para os estados e mesorregides, foi estimado a
partir da soma dos dbitos observados em cada municipio. Portanto, calcula-se o grau de
cobertura por meio do quociente, entre a soma dos Gbitos observados e a soma dos
6bitos estimados nos municipios, que pertencem as mesorregides que formam os
estados nordestinos. Sendo assim, 0 municipio caracteriza-se como a menor unidade de
observacdo dos dados, e a partir desta informacdo fazermos uma andlise dos principais
resultados encontrados por estado, mesorregido e grupos etarios.

O corpo das andlises terdo trés vertentes: 1) Avaliar os resultados por estado e
mesorregido, com (BE), (EGB) e a combinacdo (BE_EGB); 2) Analisar os dados por
municipios em cada estado, com o estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacgéo
(BE_EGB) e por ultimo, 3) Formar grupos etarios com 2 perfis de avaliacdo: 0 a 14
anos - usando apenas o estimador bayesiano empirico (BE), visto que, ndo foi usada a
Equacdo Geral de Balanceamento para estas faixas etarias. Nas idades adultas, por ter
uma resposta metodologica melhor dos resultados com a Equagdo Geral de
Balanceamento, considerando os pressupostos metodoldgicos em cada mesorregido,
serdo avaliadas as faixas etarias acima de 15 anos, com os métodos bayesiano empirico
(BE), e a combinacao destes métodos (BE_EGB).
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V.1 Sub-registro de dbitos e mortalidade adulta nos estados da regido Nordeste

O grau de cobertura dos 6bitos nos estados da regido nordeste nos d& uma visao
consistente da melhoria da qualidade do registro das informagfes de 6bito, na ultima
década. O cotejamento dos exercicios realizados apresenta um valor acima de 80% para
0 grau de cobertura dos Obitos nos estados no ano 2010, corroborando com estudos
pressuposto por Paes (2005).

Os mapas da Figura 1, apresentam as estimativas para o grau de cobertura de
6bitos por estado, usando as trés metodologias empregadas: 1) estimador bayesiano
empirico (BE), 2) Equacdo Geral de Balanceamento (EGB) e 3) a combinacéo
bayesiano empirico e Equacdo Geral de Balanceamento (BE_EGB), na regido nordeste.

O Estimador bayesiano empirico (1), apresentou grau de cobertura para os 0bitos
acima de 90% em 7 dos 9 estados da regido, apenas o Maranhdo (88,9%) e o Piaui
(87,5%), tiveram valores abaixo. Os resultados do método Demogréafico Equacdo Geral
de Balanceamento - EGB (2), ficaram acima dos 90% , apenas o estado do Maranh&o
obteve valor de 88,9% para o grau de cobertura do registro dos dbitos. Esta melhora na
qualidade do grau de cobertura dos Obitos, também é observada por Queiroz (2012)
usando o método Equacdo Geral de Balanceamento, com os dados por sexo. Para
melhor ilustrar, apresentaremos um comparativo entre as nossas estimativas com o
método Equacdo Geral de Balanceamento (EGB) usando ambos 0s sexos, e as
observadas por Queiroz (2012) por sexo (M - F), para os estados da regido Nordeste.

Nos estados de: Alagoas M (94,9%) F (88,4%) EGB (93,5%) ; Ceara M (97,2%)
F (92,7%) EGB (96,4%) e Piaui M (1,03%) F (95,8%) EGB (99,4%), os resultados das
estimativas da Equacdo Geral de Balanceamento, para ambos 0s sexos, ficaram entre 0s
valores estimados do Queiroz (2012), o que demonstra uma equiparacao destes valores.
Ja nos estados da: Bahia M (92,5%) F (87,8%) EGB (95,9%), Maranhdo M (78,4%) F
(65,3%) EGB (80,2%), Paraiba M (97,4%) F (94,0%) EGB (98,2%), Pernambuco M
(98,9%) F (98,1%) EGB (99,9%), Rio Grande do Norte M (91,0%) F (85,9%) EGB
(98,3%) e Sergipe M (98,5%) F (93,4%) EGB (99,9%), os valores do grau de cobertura
de 6bitos estimados pelo método Equacdo Geral de Balanceamento, estdo acima das
obtidas por Queiroz (2012). Uma das possiveis razdes para esta diferenca, pode estar na

forma de obter as estimativas.



49

Para melhor garantir o registro da informacdo, o ajuste imposto ao método
Equacdo Geral de Balanceamento, neste trabalho, foi sempre para obter um valor menor
que 1 para o grau de cobertura dos Obitos, 0 que nos garante ndo superestimar o valor
dos dbitos nos estados. E importante observar que valores acima de 90% para o grau de
cobertura dos 6bitos, em 8 dos 9 estados nordestinos, com excecdo no estado do
Maranhdo (80,2%), garante robustez e confiabilidade no registro dos dados, para
realizar as estimativas em areas de menor desagregacao.

A combinacdo dos métodos BE_EGB (3), teve um efeito de suavizacdo do grau
de cobertura, em relacéo as estimativas obtidas pelo método EGB, nos estados do Piaui,
Pernambuco, Sergipe, Rio Grande do Norte, Paraiba e Alagoas. Ja o estado do
Maranhdo manteve-se estavel nas trés metodologias aplicadas, o que demonstra uma
caréncia na qualidade das informacdes deste estado (Figura 1).

A combinagdo dos métodos, tem consigo o efeito de suavizacdo do grau de
cobertura dos 6bitos, fruto da associa¢do do rigor da correcdo do método demografico
Equacdo Geral de Balanceamento, e a suavizacdo provocada pelo estimador bayesiano
empirico, com isto supde-se ter valores mais adequados para os valores do grau de

cobertura dos 6bitos.
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Figural - Grau de cobertura de registros de 6bitos, para os estados da regido Nordeste,
empregando 0 método bayesiano empirico (1), Equagdo Geral de Balanceamento (2) e
combinacdo Bayesiano empirico e Equacéo Geral de Balanceamento (3) — 2010.

[ ]o.00 a 0.60

 ]o.60a 0.70 1 - Grau de Cobertura (BE) por estado

2 - Grau de Cobertura (EGB) por estado
% g';g : g':g 3 - Grau de Cobertura (BE combinado EGB) por estado
- 0.90 2099 0 0.005 0.010 0.015

io0aio00 Quilémetros

Fonte: A partir de dados do DATASUS, 2010.

O valor do grau de cobertura dos 6bitos para a regido, como um todo, foi de
91,2% com o estimador bayesiano empirico, 95,7% com a Equacdo de Balanco Geral e
89,2% na combinacdo dos métodos, 0 que representa um sub-registro de mortalidade
para a regiao de 8,8% BE, 4,3% EGB e 10,8% BE_EGB.

A Tabela 1, mostra o grau de cobertura para cada estado da regido nordeste,
assim como, as estimativas da probabilidade de morte adulta de pessoas entre 15 e 60

anos de idade.
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Tabela 1 - Estimativa do Grau de cobertura do registros de 6bitos e indicadores da
probabilidade de morte 45q;5, para os estados da regido Nordeste, empregando 0 método
bayesiano empirico (BE), Equacdo Geral de Balanceamento (EGB) e a combinacéo
Bayesiano empirico e Equacdo Geral de Balanceamento (BE.EGB) — 2010.

Estados G.cob_BE EGB G.cob BEEGB =%sBE  s0sEGB  .-0,-BEEGB
Alagoas 0,918 0,935 0,888 0,19 0,18 0,20
Bahia 0,924 0,959 0,903 0,16 0,16 0,17
Ceard 0,934 0,964 0,909 0,15 0,15 0,16
Maranh3o 0,889 0,802 0,843 0,15 0,17 0,16
Paraiba 0,901 0,982 0,887 0,17 0,16 0,17
Pernambuco 0,943 0,999 0,952 0,17 0,16 0,17
Piaui 0,875 0,994 0,858 0,15 0,13 0,16
Rio Grade do Norte 0,901 0,983 0,890 0,14 0,13 0,14
Sergipe 0,919 0,999 0,920 0,16 0,15 0,16

Total da Regido 0,912 0,957 0,892 0,159 0,155 0,165
Fonte: A partir de dados do DATASUS, 2010.
Observa-se que as probabilidades de morte 45015 estdo muito proximas, 0 que
representa uma homogeneidade da qualidade do registro das informagdes. O Estado do

Piaui apresenta a maior diferenca entre as metodologias.

No que se refere ao nivel da mortalidade, o Estado de Alagoas, tem a maior
probabilidade de morte adulta, que pode ser fruto dos indices de violéncia crescentes.
Segundo Waiselfisz (2011), os estados de Alagoas (55,3 homicidios por 100 mil
habitantes), Bahia (34,4 homicidios por 100 mil habitantes) e Paraiba (32,8 homicidios
por 100 mil habitantes) estdo entre os cinco estados que mais sofreram com o aumento

das taxas de homicidio no pais.

Os métodos demogréaficos, possuem uma melhor avaliacdo das estimativas de
mortalidade nas idades adultas, por isto, para melhor avaliar o poder de estimacdo dos
métodos, tomamos emprestado as estimativas de probabilidade de morte entre as idades
exatas de 15 a 60 anos 45q;5 , feitas por Queiroz e Sawyer ( 2012 ). A Figura 2, compara
as probabilidades de morte por sexo para os estados do Nordeste, geradas por Queiroz e
Sawyer ( 2012 ), para o ano de 2010, com as estimativas obtidas neste trabalho, feitas

pelos metodos: Equacdo Geral de Balanceamento (EGB).
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Figura 2 - Comparacdo das probabilidades de morte 45015 para idades adultas, por sexo,
para os estados da regido nordeste, 2010.
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Fonte: A partir de dados do DATASUS, 2010 e Queiroz e Sawyer (2012 ).

O propésito da construcdo da figura 2, é medir a consisténcia dos resultados da
aplicabilidade do método EGB, usando os dados da regido Nordeste. Isto foi pensado
porque na metodologia as estimativas do registro de 6bito foram feita para um tempo
especifico 2010, e ndo para uma momento qualquer do intervalo censitario. A partir da
analise grafica, podemos observar a precisdo da aplicabilidade do método EGB, com
resultados proximos ao valor médio, das estimativas de ébitos feita para ambos os
sexos, de Queiroz e Sawyer ( 2012 ), usando os dados de 2010 por sexo, 0 que nos dar

uma seguranca destas estimativas, para a implementacdo da combinacdo dos métodos.

Um outro resultado interessante é observar as Taxas de mortalidade das idades
adultas (Figura 3) abaixo. O comportamento dos niveis de correcdo de dbitos, feitos
pelo método Equacdo Geral de Balanceamento, quando tragcamos um reta bissetriz, entre
as taxas de entrada N(x) / N(x+) menos a Taxa de crescimento r(x +) e a Taxa de
mortalidade D(x +) / N(x +) da populacdo, apresenta os niveis de corre¢cdo do método

em cada Estado.



Figura 3 - Estimativas das Taxas de Mortalidade, corrigidas pelo método Equacdo Geral de Balanceamento, para os estados da regido nordeste, 2010.
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Os gréficos da Figura 3, sdo uma importante fonte de diagndstico dos métodos de
distribuicdo da mortalidade, além de permitir avaliar a sua aplicacdo, esclarecem sobre a
melhoria da qualidade das informacdes e da quebra dos pressupostos envolvidos.

Segundo Queiroz e Sawyer (2012), no método Equacdo Geral de Balanceamento, se
a relacdo entre a taxa de mortalidade observada com a taxa de mortalidade estimada
residual estiver bem préxima de uma linha reta (ajuste do modelo), a qualidade do ajuste
pode ser considerado bom. (HILL; YOU, CHOI, 2009 apud QUEIROZ E SAWYER, 2012;
MURRAY, et al., 2010). A boa qualidade de ajuste da reta, foi possivel no intervalo etario
entre 30 e 60 anos, com uma variagdo de 5 anos, a mais ou a menos, dependendo do estado
ou mesorregido. Os estados da Bahia, Alagoas e Paraiba, apresentaram uma boa qualidade
dos dados, 0 que nos garante uma maior confiabilidade dos resultados, quanto ndo haver
indicios de quebra dos pressupostos metodoldgicos.

Outros Estados que estdo proximo desta qualidade nos dados sdo: Pernambuco,
Piaui e Rio Grande do Norte, porém (Queiroz e Sawyer, 2012), esclarece que pontos longes
da reta de ajuste, indicam problemas e limitac6es na declaracdo de idade e possivel efeitos
de migracdo. Outros Estados que carecem de melhoria no controle destes problemas, que
afetam a qualidade de suas informacdes sdo o Ceara e 0 Sergipe.

O Estado do Maranhdo, é o Unico que apresenta uma mudanca brusca da
distribuicdo dos O6bitos, sobre a inclinagdo da reta. Segundo (Dorrington, 2011 apud
Queiroz e Sawyer, 2012) este comportamento dos dados, usando EGB, indica possiveis
problemas de variacdo de cobertura dos censos demograficos, com erros na declaracdo de
idade ou enumeracao do registro dos Obitos.

Segundo Agostinho (2009), um dos problemas nos estados da regido nordeste é a
preferéncia por digitos e tendéncia de exagerar a idade declarada, que comprometem a
qualidade dos dados. A autora acredita que o aumento na populacdo de idosos nos estados
do Ceard, Rio Grande do Norte, Paraiba e Pernambuco, esteja relacionado ao aumento do
fluxo migratdrios interno, mas também indica que hd uma tendéncia de aumento na
declaracdo da idade.

Neste prisma de observacao, serd analisado o grau de cobertura por mesorregido,
para melhor avaliar os resultados e descrever as possiveis regides de maior insidéncia de

sub-registro de mortalidade.
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V.2 Sub-registro de 6bitos e mortalidade adulta nas mesorregides do Nordeste

As diferencas socioeconémicas da regido nordeste representam o maior desafio para
a estimacdo do grau de cobertura e consequentemente os fatores de ajuste do sub-registro
de mortalidade. Se a comparacdo dos métodos apresenta diferengca nas estimativas por
estado, quando apresentamos 0s resultados por mesorregides, as diferencas serdo maiores,
principalmente nas regides que adentram o interior dos estados, por ter um contingente
populacional menor, assim como, nas que possuem maior nimero de fronteiras, que
aumenta de forma desproporcional o fluxo migratério na mesorregido especifica,

comprometendo os pressupostos metodoldgicos.

Para melhor entender o que causa estas diferencas, vamos discorrer sobre duas
hipdteses, que atingem diretamente aos pressupostos metodologicos dos métodos, a
migracdo apontada por Agostinho (2009) e Queiroz e Sawyer (2012), e o aspecto de
urbanizacdo observado por Cavalini (2008) e Justino e Freire (2012), fendmenos que tém
um impacto nas taxas de mortalidade, devido o porte dos municipios, por apresentarem

menor sub-registro nas areas mais desenvolvidas.

Os mapa das mesorregides (Figura 4), o mapa (1) representa as estimativas do
bayesiano empirico ( BE ), o mapa (2) as estimadas com o método demografico Equacéo
Geral de Balanceamento (EGB) e o mapa (3) a combinagédo dos dois métodos (BE_EGB).
Entre as mesorregifes que se destacam pelas diferencas da estimacdo dos métodos, a
mesorregido Extremo Oeste baiano ( @) caracteriza-se pela baixa densidade demografica,
4,7 hab. / km2, com uma predominancia de residéncias na zona rural, sendo a menos
populosa da Bahia, (IBGE, 2009).
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Figura 4 - Grau de cobertura de registros de Obitos, por mesorregido para os estados da
regido Nordeste, empregando o meétodo bayesiano empirico (1), Equacdo Geral de
Balanceamento (2) e a combinagdo Bayesiano empirico e Equacdo Geral de Balanceamento
(3) —2010.

[_lo.00a0.60 1_Grau de Cobertura (BE) por mesorregites

%gzgg 3975 2 - Grau de Cobertura (EGB) por mesorregides

[ lo.soao.s0 J - Grau de Cobertura (BE combinado EGB) por mesorregioes

BMiciie O 0.004 0.008 0.012

Quilometros

Fonte: A partir de dados do DATASUS, 2010.
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Do ponto de vista dos movimentos migratorios no estado do Maranhdo, pode-se
considerar que eles ocorrem devido ao acelerado processo de urbanizagdo, de forma interna
no estado, pois os ganhos em habitantes urbanos corresponde exatamente as perdas de
moradores do campo, IBGE (2011). Outro fator importante nesta regido sdo as
caracteristicas climaticas e geoldgicas favoraveis a agropecuéria, com isto observa-se
espacos regionais que mantém uma economia tradicional a margem dos processos de
modernizacdo e com taxas de urbanizacdo baixas, como nas regibes Centro e Leste
maranhense, causando uma concentracdo populacional nas areas urbanas. Como o método
EGB tem o pressuposto de populagédo fechada, a movimentacdo populacional impde limites
aos resultados deste estado. J& o estimador bayesiano empirico usa o contingente
populacional de area maior, para fazer suavizacdo nas estimativas, e quando encontra baixa
concentracdo populacional na area menor, esta suavizagdo € maior, 0 que impacta em uma
maior diferenca entre os métodos nesta regido.

Neste contexto, o método Equagdo Geral de Balanceamento - EGB (mapa 2),
mostrou-se mais rigoroso, em relacdo ao bayesiano empirico ( mapa 1), diminuindo do grau
de cobertura, principalmente nas mesorregides: Sul (®) e Leste ( ®) maranhenses; Extremo
Oeste (@) e Nordeste (@) baiano, assim como, nas mesorregides Norte (), Jaguaribe (@)
e Sertdes ({) cearenses. E importante destacar que estas estimativas, tem como area maior
de agregacdo as mesorregides, e 0 método Equacdo Geral de Balanceamento (EGB), tem
como pressuposto populacdo fechada, por isso em regides com forte migracdo ele tem

limitacGes.

Como ja era esperado, pela natureza dos métodos utilizados, observando-se 0 mapa
3 da figura 4, as mesorregides que obtiveram o maior grau de cobertura dos 6bitos sdo as
mais desenvolvidas, nelas estdo: as mesorregibes das capitais Nordestinas, a mesorregido
Sul cearense - com a mesorregido do Cariri uma das mais fortes economias do estado do
Ceara. Nesta mesorregido estdo a cidade de Crato a 6 mais populosa e a 3% mais
desenvolvida do estado do Ceara e a cidade do Juazeiro do norte a 3% mais populosa com
uma taxa de urbanizacdo de 95,3% . Outra mesorregido que apresentou um bom grau de
cobertura dos 6bitos, com a combinagdo dos métodos, é a do Séo Francisco Pernambucano
com um importante porto fluvial e um aeroporto internacional que torna esta mesorregido
um importante polo agroindustrial, financeiro e comercial do estado de Pernambuco. Neste
sentido, a combinacdo dos métodos apresenta resultados mais consistentes e robustos, para

0 grau de cobertura e o fator de ajuste dos Gbitos.
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Tabela-2 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e
respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos: estimador bayesiano empirico (BE) e a
combinacgdo bayesiano empirico e Equacdo Geral de Balanceamento (BE_EGB) , 2010.

Mesorregido

Grau Cobertura BE %

Max.

Geral

Fatorde Grau de Cobertura BE e EGB % Fator de

Ajuste
bayesiano

Max.

Geral

Ajuste
BE_EGB

Centro Norte Baiano 0,706 0,957 0,906 1,104 0,706 0,950 0,885 1,130

Centro Sul Baiano 0,667 0,954 0,897 1,115 0,667 0,946 0,888 1,126

Extremo Oeste Baiano 0,751 0,985 0,886 1,129 0,679 0,985 0,800 1,250

Bahia Metropolitana de Salvador 0,884 0,992 0,968 1,033 0,884 0,992 0,960 1,042
MNordeste Baiano 0,727 0,963 0,909 1,100 0,724 0,945 0,853 1,173

Sul Baiano 0,780 0,961 0,910 1,099 0,775 0,961 0,899 1,112

Vale S3o-Franciscano da Bahia| 0,800 0,983 0,910 1,099| 0,767 0,983 0,874 1,144

0,667 0,992 0,924 1,083 0,667 0,992 0,903 1,107

Agreste Alagoano 0,746 0,957 0,905 1,105 0,745 0,944 0,883 1,132

Alagoas Leste Alagoano 0,800 0,971 0,930 1,075 0,800 0,998 0,911 1,097
Sertdo Alagoano 0,646 0,946 0,871 1,148 0,588 0,880 0,780 1,282

0,646 0,971 0,918 1,090 0,588 0,998 0,886 1,128

Agreste Sergipano 0,733 0,958 0,911 1,098 0,733 0,958 0,921 1,086

Sergipe Leste Sergipano 0,781 0,964 0,929 1,076 0,781 0,963 0,933 1,071
Sertdo Sergipano 0,667 0,932 0,874 1,144 0,680 0,892 0,838 1,194

0,667 0,964 0,919 1,088 0,680 0,963 0,920 1,086

Agreste Potiguar 0,586 0,930 0,849 1,178 0,586 0,888 0,822 1,216

Rio Grande do Norte Central Potiguar 0,620 0,951 0,875 1,143 0,620 0,939 0,867 1,153
Leste Potiguar 0,802 0,969 0,942 1,062 0,802 0,968 0,941 1,062

Oeste Potiguar 0,660 0,933 0,877 1,140 0,660 0,911 0,857 1,167

0,586 0,969 0,901 1,109 0,586 0,968 0,890 1,124

Centro-MNorte Piauiense 0,764 0,943 0,904 1,106 0,764 0,942 0,905 1,105

piaui Norte Piauiense 0,695 0,950 0,892 1,121 0,363 0,942 0,872 1,147
Sudeste Piauiense 0,617 0,910 0,829 1,206 0,303 0,899 0,799 1,251

Sudoeste Piauiense 0,595 0,907 0,824 1,214 0,244 0,867 0,776 1,289

0,595 0,950 0,875 1,142 0,244 0,942 0,858 1,165

Agreste Pernambucano 0,755 0,963 0,918 1,089 0,746 0,947 0,896 1,116

Mata Pernambucana 0,747 0,953 0,913 1,095 0,755 0,936 0,896 1,116

Pernambuco Metropolitana de Recife 0,391 0,998 0,983 1,017 0,891 0,998 0,983 1,017
S&0 Francisco Pernambucano 0,795 0,954 0,922 1,085 0,674 0,977 0,914 1,054

Sertdo Pernambucano 0,723 0,953 0,902 1,109 0,741 0,940 0,895 1,117

0,723 0,998 0,943 1,061 0,674 0,998 0,932 1,073

Agreste Paraibano 0,676 0,953 0,897 1,115 0,696 0,937 0,881 1,134

paraiba Borborema 0,662 0,936 0,843 1,186 0,653 0,888 0,807 1,239
Mata Paraibana 0,807 0,968 0,944 1,059 0,807 0,965 0,941 1,063

Sertdo Paraibano 0,633 0,933 0,861 1,161 0,633 0,908 0,844 1,184

0,633 0,968 0,901 1,110 0,633 0,965 0,887 1,127

Centro Maranhense 0,666 0,936 0,865 1,156 0,666 0,894 0,785 1,275

Leste Maranhense 0,716 0,958 0,894 1,119 0,638 0,925 0,825 1,212

Maranho MNorte Maranhense 0,764 0,948 0,903 1,107 0,777 0,946 0,900 1,111
Oeste Maranhense 0,769 0,944 0,883 1,133 0,679 0,909 0,826 1,210

Sul Maranhense 0,667 0,907 0,855 1,170 0,570 0,879 0,748 1,337

0,666 0,958 0,889 1,125 0,570 0,946 0,843 1,186

Centro-Sul Cearense 0,684 0,954 0,918 1,089 0,684 0,931 0,899 1,112

Jaguaribe 0,687 0,953 0,903 1,107 0,687 0,920 0,852 1,174
Metropolitana de Fortaleza 0,907 0,936 0,976 1,025| 0,907 0,982 0,969 1,032

Ceard Moroeste Cearense 0,735 0,951 0,899 1,112 0,735 0,924 0,876 1,142
Norte Cearense 0,724 0,946 0,901 1,110 0,667 0,926 0,845 1,183

Sertdes Cearenses 0,721 0,958 0,910 1,099 0,674 0,935 0,856 1,169

Sul Cearense 0,779 0,967 0,926 1,080 0,779 0,961 0,924 1,083

0,684 0,986 0,934 1,071 0,667 0,982 0,909 1,100

Fonte:A partir de dados do DATASUS, 2010.

Os resultados da Tabela 2, demonstram que o grau de cobertura dos ébitos na regido

Nordeste por mesorregido, apresenta diferencas marcantes de cada Estado. Conforme

adentramos para as mesorregides do interior de cada estado, menor é o grau de cobertura,
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mostrando que ha realmente uma caréncia de estrutura nas regifes menos assistidas pelas
areas de saude, educacgdo e urbanismo. As estimativas da combina¢do dos métodos, deixa
claro o efeito de correcdo da suavizacdo causada pelo bayesiano empirico, apontando
diferencas minimas, insignificantes do grau de cobertura, entre as estimativas dos métodos
nas mesorregides metropolitanas, ou mais urbanizadas de cada Estado, aumentando esta

diferenca a medida que as mesorregides se interiorizam nos Estados.

Segundo dados do Censo (2010), houve um crescimento populacional relativamente
uniforme das areas urbanas em todos os estados nordestinos, diminuindo a popula¢do em
21,74% dos municipios do Nordeste (390), no entanto, estes municipios tém menos de 35
mil habitantes, o que representa apenas 9,74% da populacdo total da regido. Por serem
municipios pequenos do ponto de vista populacional, o impacto destas perdas municipais e
regionais é também pequeno no total populacional, sendo imperceptiveis quando os dados

séo agregados pelas mesorregides e estados.

O Nordeste se tornou mais urbano nesta ultima década, Censo (2010). O aumento da
populacdo urbana deu-se ndo apenas pela perda (diminuicdo) da participacdo da populagéo
rural para a populacao urbana. Este processo de urbanizagdo provocou dois movimentos: da
area rural para a urbana e dos municipios de menor popula¢do para 0s municipios medios.
Esses movimentos reduziram a populacdo rural em praticamente toda a Regido Nordeste e
ampliaram a populagdo urbana, sobretudo das cidades médias. Este crescimento
populacional impulsionou a economia dos estados melhorando a renda familiar e as

condicdes de vida da populacéo.

Segundo o Programa das NacGes Unidas para o Desenvolvimento - PNUD (2013), o
rendimento domiciliar per-capita médio dos municipios, da regido Nordeste, apresenta
resultados expressivos na reducdo de desigualdade de renda nos Gltimos 30 anos. O Indice
de Desenvolvimento Humano - IDH é uma média criada para avaliar o progresso de longo
prazo de trés dimensdes basicas para o desenvolvimento humano: uma vida longa e

saudavel (longevidade), o acesso ao conhecimento (educacdo) e um padrédo de vida digna.

Estes indices sdo importantes para justificar e caracterizar as mesorregides, quanto
ao seu desenvolvimento social e nivel de melhoria nas condi¢des de educacdo, saude e
renda, fatores que contribuem diretamente para uma melhoria da qualidade do registro das

informacGes de Obitos.
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Analisando as estimativas das probabilidade de morte 45015 para idades adultas, por
mesorregides na Tabela 3, temos a possibilidade de examinar o comportamento dos

metodos, e 0s riscos de morte em cada mesorregido.

Tabela - 3 Grau de cobertura por estado e mesorregido, e estimativa da
probabilidade de morte entre 15 e 60 anos (45015), usando os métodos: estimador bayesiano
empirico (BE), Equacdo de Balango Geral (EBG) e a combinacdo bayesiano empirico e
Equacéo de Balango Geral (BE_EBG) , 2010.

asl1s
Estados Mesorregides Geob_BE Gcob_EGB Geob_BE_EGB 50,5 BE  0,.EGE  BEEGB
Centro Morte Baiano 0,906 0,925 0,885 0,164 0,156 0,169
Centro Sul Baiano 0,897 0,963 0,888 0,154 0,138 0,156
Extremo Oeste Baiano 0,886 0,721 0,800 0,147 0,172 0,168
Bahia Metropolitana de Salvador 0,968 0,959 0,960 0,171 0,172 0,172
MNordeste Baiano 0,909 0,792 0,853 0,144 0,157 0,158
Sul Baiano 0,910 0,959 0,899 0,189 0,166 0,192
Vale 530-Franciscano da Bahia 0,910 0,370 0,874 0,152 0,154 0,159
0,924 0,959 0,903 0,160 0,159 0,168
Agreste Alagoano 0,505 0,903 0,883 0,191 0,188 0,157
Alagoas Leste Alagoano 0,930 0,996 0,911 0,204 0,191 0,206
Sertdo Alagoano 0,871 0,754 0,780 0,159 0,174 0,183
0,918 0,935 0,888 0,185 0,184 0,196
Agreste Sergipano 0,911 0,999 0,921 0,169 0,150 0,165
Sergipe Leste Sergipano 0,929 0,995 0,933 0,165 0,155 0,164
Sertdo Sergipano 0,874 0,823 0,838 0,152 0,155 0,156
0,919 0,999 0,920 0,162 0,153 0,162
Agreste Potiguar 0,849 0,855 0,822 0,141 0,130 0,143
Rio Grande do Norte Central Potiguar 0,875 0,946 0,867 0,137 0,119 0,137
Leste Potiguar 0,942 0,983 0,941 0,132 0,125 0,131
Oeste Potiguar 0,877 0,917 0,857 0,150 0,139 0,152
0,901 0,983 0,390 0,140 0,128 0,141
Centro-Norte Piauiense 0,904 0,995 0,905 0,147 0,132 0,146
piaui MNorte Piauiense 0,892 0,976 0,872 0,139 0,122 0,143
Sudeste Piauiense 0,829 0,937 0,799 0,161 0,136 0,171
Sudoeste Piauiense 0,824 0,883 0,776 0,151 0,133 0,162
0,875 0,994 0,858 0,149 0,131 0,155
Agreste Pernambucano 0,918 0,903 0,896 0,176 0,174 0,180
Mata Pernambucana 0,913 0,941 0,896 0,192 0,183 0,196
Pernambuco Metropolitana de Recife 0,983 0,999 0,983 0,171 0,156 0,171
580 Francisco Pernambucano 0,922 0,999 0,914 0,148 0,136 0,152
Sertdo Pernambucano 0,502 0,961 0,895 0,167 0,163 0,167
0,943 0,999 0,932 0,171 0,162 0,173
Agreste Paraibano 0,897 0,938 0,881 0,168 0,155 0,171
paraiba Borborema 0,843 0,858 0,807 0,170 0,153 0,172
Mata Paraibana 0,944 0,982 0,941 0,167 0,149 0,167
Sertdo Paraibano 0,861 0,920 0,844 0,177 0,170 0,177
0,901 0,982 0,387 0,170 0,157 0,172
Centro Maranhense 0,865 0,700 0,785 0,149 0,176 0,170
Leste Maranhense 0,854 0,654 0,825 0,138 0,169 0,155
Maranhio MNorte Maranhense 0,503 0,984 0,500 0,141 0,128 0,142
Oeste Maranhense 0,883 0,802 0,826 0,156 0,167 0,170
Sul Maranhense 0,855 0,563 0,748 0,152 0,217 0,185
0,889 0,802 0,843 0,147 0,171 0,164
Centro-5ul Cearense 0,918 0,923 0,899 0,151 0,146 0,152
Jaguaribe 0,903 0,833 0,852 0,143 0,148 0,153
Metropolitana de Fortaleza 0,976 0,964 0,969 0,139 0,140 0,140
Ceard Noroeste Cearense 0,899 0,921 0,876 0,151 0,142 0,155
MNorte Cearense 0,501 0,795 0,845 0,143 0,157 0,157
Sertdes Cearenses 0,910 0,821 0,856 0,154 0,162 0,168
Sul Cearense 0,926 0,978 0,924 0,165 0,154 0,165
0,934 0,964 0,909 0,149 0,150 0,156

Fonte:A partir de dados do DATASUS, 2010.



61

Quando analisamos as informac6es do 45915 por mesorregido da Tabela 3,
percebemos que os estados de Alagoas, Bahia e Pernambuco tém praticamente um mesmo
valor em todas as mesorregides, e no estado do Rio Grande do Norte (estado com menor
probabilidade de morte), estes indices sdo maiores nas mesorregides do interior do Estado.

Nobrega Junior (2010), os indices de violéncia do Nordeste, em relacdo aos dados
de homicidios cresce interiorizando-se, com destaque nos estados de Alagoas e Bahia que
apresentam crescimento explosivo nos Ultimos anos da série (1996-2007/SIM). Entre 2004
a 2007 no estado de Alagoas, houve um incremento de 800 mortes desse tipo, saltando de
1.035 mortes para 1.835 assassinatos. O autor explica que Pernambuco, Bahia e Alagoas
foram responsaveis, no ano de 2007, por 2/3 dos homicidios na regido Nordeste
(NOBREGA JUNIOR, 2009c). Estes dados corroboram para fortalecer os resultados das
probabilidades de mortes e a qualidade do grau de cobertura dos ébitos, estimados pelos
métodos na regido Nordeste, visto que, sdo Gbitos que exigem um registro da ocorréncia.

Quando observamos as estimativas do resultados dos trés métodos, na Tabela 3,
notamos que no estado do Maranhao, as mesorregides Norte e Oeste maranhenses, possuem
uma proximidade nos resultados, tanto do grau de cobertura quanto do registro da
probabilidade de morte 45qgl5, indicando haver uma consisténcia do registro das
informacGes. Ja nas demais mesorregifes Centro, Leste e Sul maranhenses ha uma total
desestabilizacdo nos resultados, mostrando que sdo mesorregides suscetiveis a problemas
no registro das informacdes.

Segundo Cunha et. al. 2013, o estado do Maranhdo possui alta taxa de mortalidade
infantil (21,9%) em relacdo a média brasileira (16%), em um contexto de desigualdades
sociais e escassez de recursos publicos para o financiamento do setor salde, que impactam
nas decisdes politicas de saude que ndo atendem as necessidades e expectativas da
populacdo. A realidade socioeconémica encontrada no Maranhdo é considerada pelos
autores, como fator determinante de sua situacdo de salde e de acesso aos Servicos
preventivos ou assistenciais, o que tem colocado o estado em uma posicado desfavoravel em
relacdo aos indicadores de saude. Estas questdes sdo agravadas pela quantidade de filhos
em um curto espaco interpartal* também influenciam no acompanhamento de satide durante

0 primeiro ano de vida dessas criangas, pois em familias com muitas criangas, as maes

4 Comparado com intervalo entre as gestacdes de 18 a 23 meses, o intervalo interpartal menor de 18 meses apds a primeira
gestacdo esta relacionado ao risco 61% maior de nascimento com baixo peso (OR=1,61. IC 95%: 1,39-1,86). O intervalo interpartal
curto também esta associado ao risco 40% maior de prematuridade (OR=1,40. IC 95%: 1,24-1,58), e 26% maior risco de recém-
nascido pequeno para a idade gestacional (OR=1,26. IC 95%: 1,18-1,33).
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tendem a considerar como prioridade apenas 0 adoecimento. Estas condi¢des deficitarias de
atendimento, colocam o estado do maranhdo em uma grande desvantagem na qualidade do
registro das informacdes de Obitos, causando um estado de incertezas em relagdo as suas
estimativas para o grau de cobertura de 6bitos.

V.3 Sub-registro de dbitos e mortalidade adulta nos municipios da regido Nordeste

Uma das necessidades demograficas € a analise das informacdes de dbitos, nas
menores unidades territoriais, os municipios. A confiabilidade nestas informacoes,
proporciona uma seguranca na tomada de decisGes de salde e politicas publicas para a
populacdo. Para melhor compreender o efeito metodoldgico de cada método, assim como a
sua area de vulnerabilidade em cada estado, iremos analisar as estimativas do grau de
cobertura do estimador bayesiano empirico (BE) e da combinacdo deste método com a
Equacdo Geral de Balanceamento (BE_EGB).

Figura 5 - Grau de cobertura de registros de Gbitos, por municipios nos estados da regido
Nordeste, empregando o método bayesiano empirico (1) e a combinacdo Bayesiano
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Fonte: A partir de dados do DATASUS, 2010.
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Os mapas da figura 5, apresentam as estimativas do bayesiano empirico (mapa 1) e
a combinacdo entre os métodos bayesiano empirico e Equacdo Geral de Balanceamento
(mapa 2). Quando observamos o mapa 1- BE, fica clara uma concentracdo do grau de
cobertura maximo (1) na area da mesorregido sudeste do Piaui (@), porém neste nivel de
desagregacdo (municipio), podemos entender que ha uma suavizacdo das flutuacdes
aleatérias, sem que necessariamente haja uma correcdo da cobertura dos registros de 6bitos
nos municipios.

O mapa 2 mostra o efeito de correcdo causado pelo método demografico Equacédo
Geral de Balanceamento aplicado na &rea maior, a mesorregido. Como nao ha a imposi¢édo
do pressuposto de populacdo estavel, o método fornece um efeito compensador as
limitagdes do estimador bayesiano empirico, fazendo uma distribuicdo mais consistente
para o grau de cobertura de Obitos.

As estatisticas descritivas do grau de cobertura de oObitos, fruto da aplicacdo do
método bayesiano empirico e da combinacdo do bayesiano empirico com a Equacgéo Geral
de Balanceamento a nivel de regido Nordeste, apresentam diferencas significativas na
média, mediana e valor minimo do grau de cobertura de 6bitos (Tabela -4). Estas diferencas
metodologicas se tornam ainda maiores a nivel estadual, com destaque para o valor maximo
e minimo nos estados do Piaui e Rio Grande do Norte. Outra caracteristica marcante dos
dados esta na simetria a direita com o valor da média, das estimativas para o grau de
cobertura dos Obitos menor que o valor da mediana, 0 que era esperado divido a correcao
dos dbitos nas idades mais avancadas. Este perfil de simetria da correcdo dos dados
apresenta algum comprometimento no estado do Maranhdo, nas estimativas feitas pelo
bayesiano empirico, porém com a combinacdo bayesiano empirico e Equacdo Geral de

Balanceamento este efeito é corrigido.
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Tabela 4 - Estatisticas do Grau de cobertura do registros de 6bitos, para 0s municipios da
regido Nordeste, empregando o método bayesiano empirico (BE) e a combinacdo
Bayesiano empirico e Equacdo Geral de Balanceamento (BE.EGB) — 2010.

Bayesiano Empirico - BE Combinagdo BE e EGB
Estados Maximo Minimo Meédia Mediana Des. Pad.JMaximo Minimo Meédia Mediana Des. Pad.
Alagoas 0,9911 04095 00,7895 08118 00,1291 0,9837 0,3438 0,7423 0,7587 0,1343
Bahia 0,99%5 0,3607 0,8029 0,8146 00,1377 0,9957 0,3292 0,7630 0,7824 0,1392
Ceard 0,99%3 05438 00,7892 0,8000 0,0936 0,9934 0,5726 0,8030 0,8122 0,0872
Maranhdo 0,9984 0,2877 00,6953 0,6996 00,1410 0,9939 0,2069 0,7126 0,7318 0,1489
Paraiba 09869 0,2797 0,73839 0,7578 00,1391 0,5946 0,2311 0,7619 0,7824 0,1401
Pernambuco 0,99%9 0,6324 0,8937 09051 0,0762 0,9943 0,6117 0,8797 0,8925 0,0760
Piaui 1,0000 00000 00,8928 09180 01177 0,9969 0,2480 0,7538 0,7636 0,1250
Rio Grande do Norte | 1,0000 0,3583 0,8004 0,8193 0,1197 0,9977 0,1716 0,7742 0,7951 0,1323
Sergipe 0,9984 05010 0,8569 0,8728 00,1005 0,9834 0,6146 0,8490 0,8713 0,0861

Total Estados

Fonte de dados bésicos: SIM ( DATASUS, 2010).

As estatisticas comprovam que as estimativas dos dois métodos sdo semelhantes. O
desvio padrao geral para a regido, aplicando as duas metodologias é de 0,13, refletindo uma
média dos estados. O desvio padrdo mostra o quanto ha de variabilidade na informacéo de
obito, entre os municipios de cada estado. A consisténcia destas informacdes resulta numa
melhor qualidade dos dados, e consequentemente em resultados mais robustos. O estado de
Pernambuco é o mais consistente em suas informacdes, o que implica num resultado para o
valor minimo do grau de cobertura, para 0 mesmo municipio de Salgadinho 0,63 (BE) e
0,61 (BE_EGB), acima dos demais estados e sem grandes variac6es entre as metodologias.

Os estados do Maranh&o e Paraiba, apresentam o maior valor para o desvio padrao
(0,14). Ja o estado do Piaui tem a maior diferenca do valor para o grau de cobertura dos
obitos, com 0,006 (BE) no municipio de Nazaria e com 0,248 (BE_EGB) no municipio de
Oeiras. E importante ressaltar que muitos municipios foram criados na Gltima década, e as
informacGes de localidade pode comprometer as estimativas, por isso olhar individualmente
os dados de cada municipio pode restringir a dinamica de interpretacdo dos métodos. No
anexo Il encontra-se a relacdo completa para o grau de cobertura por municipios, para a
regido Nordeste, com estimativas do método estimador bayesiano (BE) e a combinacéo
com o método demografico Equacdo Geral de Balanceamento (BE_EGB).

Na proxima secdo os resultados para o grau de cobertura dos Obitos, serdo
agrupados por faixas etarias maiores e apresentado a nivel de estado e mesorregido. Como o
método demografico Equacdo Geral de Balanceamento (EGB), produz um fator de ajuste
Unico para todas as faixas etarias, ndo faz sentido agrupa-lo por faixa etéria. Por esta razao

as estimativas, a seguir, serdo uma comparagdo entre as estimativas do método bayesiano
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empirico (BE), e a combinacdo dele com o método Equacdo Geral de Balanceamento
(BE_EGB).

Os resultados de grau de cobertura por estados e mesorregides analisados nas se¢des
anteriores foram obtidos a partir do quociente da soma dos ébitos observados e a soma dos
Obitos estimados em cada grupo etario quinquenal. Portanto, para obter estimativas de grau
de cobertura mais robustas, nestes dois exercicios metodoldgicos (BE e BE_EGB),
agrupou-se 0s dados em 3 (trés) faixas etérias: 15 a 34 anos, 35 a 59 anos e 60 anos ou mais
de idade.

Para as faixas etérias de 0 a 4 anos e de 5 a 14 anos, foi considerado apenas as
estimativas do estimador bayesiano empirico (BE), visto que, no método Equacdo Geral de
balanceamento é usado para as estimativas das idades acima de 15 anos (AGOSTINHO,
2009; QUEIROZ E SAWYER, 2012).

V.4 Resultados por grupos etarios nos estados

Os resultados para a combinacdo dos metodos sera apresentado a partir de 15 anos e
mais de idade, porém como exercicio foi implementado apenas o estimador bayesiano

empirico nas faixas etarias de menor idade, expostas na Tabela 5 abaixo.

Apesar dos avangos em programas sociais, para melhorar a qualidade dos registro
de Obitos em criangas menores de um ano de idade, na regido Nordeste, os dados da Tabela
5 mostram que apenas 4 (Alagoas, Bahia, Ceara e Pernambuco) dos 9 estados, apresentam

um grau de cobertura de 6bitos acima de 90%, para criangas menores de 1 ano de idade.

TAB-5 Grau de cobertura por estado e respectivo fator de ajuste, utilizando o estimador
bayesiano empirico (BE), para as faixas etarias de 0 a 14 anos, 2010.

Grau de cobertura - BE % Fator de Ajuste - BE

Estados Danos ladanos 5aldanos Danos ladanos 5aldanos

Alagoas 0,917 0,810 0,785 1,091 1,235 1,274
Bahia 0,963 0,900 0,782 1.038 1,112 1,281
Ceard 0,915 0,309 0,811 1,092 1,236 1,233
Maranhdo 0,888 0,823 0,744 1,127 1,216 1,344
Paraiba 0,866 0,760 0,726 1.155 1,315 1,377
Pernambuco 0,917 0,810 0,805 1,091 1,235 1,242
Piaui 0,859 0,741 0,699 1,164 1,249 1,431
Rio Grade do Norte 0,857 0,751 0,734 1,166 1,331 1,362
Sergipe 0,386 0,787 0,758 1,128 1,271 1,320

Total Regido 0,396 0,799 0,760 1,117 1,256 1,318

Fonte: A partir de dados do DATASUS, 2010.
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Na faixa etaria de 1 a 4 anos de idade, hd uma queda do grau de cobertura dos 6bitos
em todos os estados da regido. Os estados com o0 menor grau de cobertura e
consequentemente o maior sub-registro de mortalidade séo: Piaui ( 0,74), Rio Grande do
Norte (0,75), Paraiba (0,76) e Sergipe (0,78).

Os dados se tornam mais criticos na faixa etaria de 5 a 14 anos de idade, com um
grau de cobertura dos 6bitos de 69,9% no Piaui. A reducdo do grau de cobertura dos 6bitos
ocorre em todos os estados, diminuindo para 76 % no total da regido, o que representa um
fator de ajuste do registro de mortes para o Nordeste de 1,318, neste grupo etario.

Acompanhando o valor do grau de cobertura dos 6bitos desde as primeiras idades,
podemos perceber um aumento consideravel do sub-registro de Obitos. Para obtermos o
sub-registro de mortalidade fazemos 1 menos o valor do grau de cobertura dos ébitos (1-
Grau de cobertura). Na faixa etéaria de 5 a 14 anos, encontramos 24 % de sub-registro de
mortalidade, mais do que nas criangas menores de 1 ano (10%) e nas de 1 a 4 anos (20%).
Este crescimento do valor de sub-registro é um resultado interessante, por ndo ser esperado,
visto que, nesta faixa etaria de 5 a 14 anos, 0s 6bitos teoricamente sdo melhor registrados,
assim o esperado seria um decrescimento do valor de subnotificacdo de mortes e ndo um

acréscimo deste valor.

Para as proximas faixas etarias sera feita uma analise comparativa entre as
estimativas do bayesiano empirico (BE) e a combinacdo com a Equacdo Geral de
Balanceamento (BE_EGB).

As estimativas do grau de cobertura na faixa etaria dos 15 ao 34 anos na Tabela 6,
considerada a faixa etaria produtiva da populacdo que é muito susceptivel a mudancas
migratorias, que podem influenciar nos resultados. Os valores no entanto, apontam para
uma melhoria significativa da informacéo dos dados, com valores acima dos 80 % usando o
BE e que sofrem um ajuste mais rigoroso com a combinacdo BE.EGB, visto que, a
combinacdo considera os 6bitos corrigidos pelo método Equacdo Geral de Balanceamento,
0 com isto acredita-se diminuir, com esta correcdo, os efeitos da flutuacdo aleatéria

causados pelo estimador bayesiano empirico.
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TAB-6 Grau de cobertura por estado e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacgdo bayesiano empirico e Equacdo Geral
de Balanceamento (BE_EGB), para faixa etéria de 15 a 34 anos, 2010.

Grau de cobertura Fator de Ajuste
Estados - 15 a 34 anos BE BE.EGB BE BE -EGB
Bahia 0,886 0,858 1,128 1.165
Alagoas 0,883 0,866 1,132 1,154
Sergipe 0,871 0,887 1,148 1,128
Rio Grade do Morte 0,833 0,832 1,200 1.201
Piaui 0,811 0,718 1,233 1,392
Pernambuco 0,908 0,898 1,101 1,113
Paraiba 0,849 0,848 1,178 1,179
Maranhdo 0,854 0,781 1,170 1.281
Cears 0,906 0,881 1,104 1,135

Fonte: A partir de dados do DATASUS, 2010.

Na faixa etéaria de 35 a 59 anos Tabela 7, as estimativas do grau de cobertura, estdo
préximas ou acima dos 90%, o que corrobora com dados da literatura que apontam uma
melhora dos registros das informagdes nestas idades, por estarem ativas no mercado de
trabalho e disporem de cuidados médicos. As diferencas entre as estimativas dos métodos,
apontam para uma corre¢cdo mais rigorosa da combinacdo metodolégica (BE.EGB), nos
estados da Bahia, Alagoas, Maranhdo e Ceara.

TAB-7 Grau de cobertura por estado e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacdo Geral
de Balanceamento (BE_EGB), para faixa etaria de 35 a 59 anos, 2010.

Grau de cobertura Fator de Ajuste
Estados - 35 a 59 anos BE BE.EGB BE BE -EGB
Bahia 0,907 0,881 1.103 1,135
Alagoas 0,911 0,887 1,098 1,128
Sergipe 0,918 0,925 1.089 1,081
Rio Grade do MNorte 0,880 0,875 1,136 1,143
Piaui 0,849 0,845 1.178 1,183
Pernambuco 0,931 0,921 1,074 1,086
Paraiba 0,881 0,871 1.136 1,148
Maranhdo 0,870 0,800 1,149 1,241
Ceard 0,920 0,885 1.087 1,130

Fonte:A partir de dados do DATASUS, 2010.

As idades acima dos 60 anos na Tabela 8, tem estimativas acima dos 90% para o
grau de cobertura dos 6bitos, 0 que ja era esperado por serem pessoas que necessitam mais
dos servigos de saude e por esta razdo tem as mortes melhor registradas. As estimativas dos

métodos BE e BE.EGB, apresentam uma maior diferenca no estado do Maranhdo, o que
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fortalece a hipotese de problemas nos servicos de saude e no registro das informac6es de
Obitos deste estado.

TAB-8 Grau de cobertura por estado e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinagdo bayesiano empirico e Equacao Geral
de Balanceamento (BE_EGB), para faixa etéria acima dos 60 anos, 2010.

Grau de cobertura Fator de Ajuste
Estados - 60 anos + BE BE.EGB BE BE -EGB
Bahia 0,941 0,922 1,003 1,085
Alagoas 0,936 0,896 1,068 1,117
Sergipe 0,940 0,934 1,064 1,070
Rio Grade do Norte 0,927 0,911 1,078 1,098
Piaui 0,905 0,897 1,105 1,114
Pernambuco 0,959 0,948 1,042 1,055
Paraiba 0,925 0,905 1,082 1,105
Maranhdo 0,915 0,878 1,093 1,138
Ceara 0,949 0,926 1,053 1,080

Fonte: A partir de dados do DATASUS, 2010.

Os resultados da aplicagdo dos métodos: estimador bayesiano empirico (BE) e a
combinacdo com a Equacdo Geral de Balanceamento (BE.EGB) a nivel estadual, ndo
apresentaram diferencas significativas. Apesar das diferencas na faixa etaria de 15 a 34, ja
esperada por ser um faixa etaria de pessoas produtivas, suscetiveis a mobilidade (migracao)
e que possivelmente fazem parte do grupo que proporcionou o crescimento populacional da
altima década na regido, nas faixas etarias acima dos 35 anos temos um bom grau de
cobertura dos Obitos melhorando a medida que se aproxima das idades acima dos 60 anos e
mais. A seguir serdo analisados 0os mesmos grupos etarios de 15 a 34 anos, 35 a 59 anos e
60 anos e mais, por mesorregido, comparando as estimativas do estimador bayesiano
empirico (BE) com a combinagdo bayesiano empirico e Equacdo Geral de Balanceamento
(BE.EGB).
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V.5 Combinacéo dos métodos por grupos etarios nas mesorregides

Novamente, cabe lembrar que, para os resultados da faixa etéaria de 0 a 14 anos por
mesorregido (Tabela 9, Anexo 1) foram usados apenas o estimador bayesiano empirico,
ficando para os demais grupos etarios a comparacdo da combinacdo com o método
demografico Equacao Geral de Balanceamento.

As estimativas para o grau de cobertura dos 6bitos, seguem as mesma caracteristica
da avaliacdo dos estados. Com estimativas menores do grau de cobertura de ébitos para 0s
nascidos com menos de um ano de idade , e agravando-se nas faixa etarias de 1 a 4 anos e
de 5 a 14 anos. Nestas faixas etarias o diferencial das mesorregides, esta no grau de
urbanizacdo das mesmas, a medida que adentra ao interior dos estados, piora as estimativas
do grau de cobertura dos Obitos. As mesorregies que apresentaram menor grau de
cobertura, ou seja, um maior fator de ajuste na correcdo de Obitos nas faixas etaria de 1 a 4
anos e de 5 a 14 anos séo: 1) No Rio Grande do Norte: Agreste e Central potiguar, 2) no
Piaui: Sudeste e Sudoeste e 3) na Paraiba: Borborema e Sertdo Paraibano, todas com
estimativas entorno de 60% para o0 grau de cobertura o que corresponde em média um fator
de ajuste de 1,66 para a correcdo dos Obitos na regido. Como o objetivo é estudar
mortalidade adulta, onde foi realizada a combinacdo metodoldgica, sera& mostrado 0s
resultados para o grau de cobertura dos Obitos em 3 grupos etarios: 15 a 34 anos, 35 a 59

anos e 60 anos e mais de idade.

Para facilitar as analises da combinacdo dos métodos por mesorregido, nas faixas
etarias adultas, os resultados serdo apresentados em figuras com mapas, que sintetizam

melhor as informacdes.
V.5.1 Mesorregido 15 a 34 anos

Os resultados completos da faixa etaria de 15 a 34 anos por mesorregides estdo na
(Tabela 10, Anexo I). Nela, os estados do Ceara, Piaui e Maranhdo aparecem com o0 maior
namero de mesorregibes comprometidas, com uma elevada diferenca entre as estimacdes
dos métodos. Para melhor visualizar estas diferencas a Figura 6 apresenta no mapa 1, as
estimativas do bayesiano empirico (BE) e no mapa 2 a combinacdo bayesiano empirico e

Equacdo Geral de Balanceamento (BE_EGB).
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Figura 6 - Grau de cobertura de registros de dbitos, para faixa etéria de 15 a 34 anos, por
mesorregido nos estados da regido Nordeste, empregando o método bayesiano empirico (1)

e a combinacdo Bayesiano empirico com Equaca

-g-zg : E':g 1 - Grau de Cobertura (BE) da faixa etaria de 15 a 34 anos por mesorregites

l0.70 a0.80 2 - Grau de Cobertura (BE combinado EGB) da faixa etaria de 15 a 34 anos

-:i":'-““ 2 0.90 por mesorregibes
| 0.90 a 0.99
B 1.00 a 1.00 0 0.004 0.008 0.012

Quilometros

Fonte: A partir de dados do DATASUS, 2010.

No estado do Cearad as mesorregides: Jaguaribe 84,6% (BE) e 78,9% (BE_EGB);
Norte 85% (BE) e 76,9% (BE_EGB) e Sertdo 85% (BE) e 78,5% (BE_EGB), mostrando
que a combinacdo metodologica foi mais rigorosa para as mesorregides no interior do
estado.

Ja no estado do Piaui estdo as maiores diferencas entre as estimavas dos métodos,
principalmente na mesorregido Norte piauiense 82,4% (BE) e 66,8% (BE_EGB); Sudeste
73% (BE) e 57,5% (BE_EGB) e Sudoeste 73,2% (BE) e 57,5% (BE_EGB), apontando para
um comprometimento das estimativas de Obito ou um possivel efeito migratério. Segundo
IBGE ( 2010), o estado do Piaui foi o Unico dos estados da Regido Nordeste, em que 0s
novos moradores vindos de fora do estado superam os que mudaram de municipio dentro
do préprio estado, 51,2% contra 48,8%.
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As diferencas no estado do Maranhao foram menores, porém segue a mesma tese do
estado do Ceard, quanto mais afastadas da regido metropolitana da capital S&o Luiz, na
mesorregido Norte, maior é a diferenca entre a estimativas dos métodos, a exemplo da
mesorregido Sul 83% (BE) e 64,8% (BE_EGB), este quadro é comum em quase todos 0s
estados do Nordeste.

O destaque nesta faixa etaria de 15 a 34 anos estd nos estados do Rio Grande do
Norte, Paraiba e Pernambuco que mostraram consisténcia das informagdes, mesmo na
combinacdo dos métodos bayesiano empirico e Equacdo Geral de Balanceamento, as

diferencas sdo imperceptivel a nivel de mesorregido.
V.5.2 Mesorregido 35 a 59 anos

A Tabela 11 do Anexo I, mostra todos os resultados para o grau de cobertura de
Obitos na faixa etaria de 35 a 59 anos. Os estados do Rio Grande do Norte, Piaui,
Pernambuco e Paraiba, aponta para uma boa qualidade nas informacGes, portanto, para
melhor visualizar as diferencas, a Figura 7 apresenta no mapa 1 as estimativas do bayesiano
empirico (BE) e no mapa 2 a combinacdo bayesiano empirico e Equacdo Geral de

Balanceamento (BE_EGB), para esta faixa etaria.
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Figura 7 - Grau de cobertura de registros de dbitos, para faixa etaria de 35 a 59 anos, por
mesorregido nos estados da regido Nordeste, empregando o método bayesiano empirico (1)

e a combinacdo Bayesiano empirico com Equacao Geral de Balanceamento (2) — 2010.

-g-gz " E':g 1 - Grau de Cobertura (BE) da faixa etaria de 35 a 59 anos por mesorregies
i a Q.

[0.70 a 0.80 2 - Grau de Cobertura (BE combinado EGB) da faixa etaria de 35 a 59 anos

10.8020.50 por mesorregites

[10.90 a 0.99
B 1.00 a 1.00 0 ﬂ-qﬂ‘* D-QGB D.i?ll

Quilomelros

Fonte: A partir de dados do DATASUS, 2010.

Como podemos observar nos mapas da figura 7, houve uma melhora significativa
no grau de cobertura de Obitos em todas as mesorregifes do Nordeste. O estado do
Maranhdo manteve o nivel das estimativas da faixa etaria anterior, 0 que demonstra como
foi exposto anteriormente, que a realidade socioeconémica, de saude e educacdo encontrada
no Maranhdo é um fator determinante para a péssima qualidade do registro da informacao

de 6bitos, que dificulta as estimativas dos métodos.

As maiores diferencas entre as estimagdes dos método nesta faixa etaria foram:
Bahia nas mesorregifes: Extremo Oeste 85,6% (BE) ; 74% (BE_EGB) e Nordeste 87,6%
(BE) ; 79,2% (BE_EGB); em Alagoas a mesorregido Sertdo Alagoano 82,9% (BE) ; 69,6%
(BE_EGB) e em Sergipe a Sertdo Sergipano 85,1% (BE) ; 82,7% (BE_EGB), nestas

regides a escassez de recursos € a explicacdo mais plausivel para estas diferencas.

O destaque nesta faixa etaria de 35 a 59 anos esta nos estados do Piaui, Rio Grande
do Norte e Paraiba que mantiveram, com valores muito proximos, as estimativas do grau de

cobertura de dbitos nos dois exercicios metodoldgicos. Esta consisténcia da informacédo
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demonstra uma boa qualidade dos dados a nivel de mesorregido, visto que, as diferenga
entre as estimativas dos métodos foram minimas, nestes estados, o que possibilitou uma

estabilidade do grau de cobertura de dbitos.
V.5.3 Mesorregido 60 anos e mais

Para o ultimo grupo etario das idades acima de 60 anos (Tabela 12, Anexo 1), as
estimativas apontam estarem proxima dos 90% para o grau de cobertura de 6bitos. Nesta
faixa etaria as diferencas entre as estimativas do método estatistico bayesiano empirico
(BE), e a combinacdo bayesiano empirico Equacdo Geral de Balanceamento (BE_EGB) sao
pequenas, no entanto, houve um maior rigor nas estimativas da combinacdo metodoldgica.
Para melhor visualizar estas estimativas a Figura 8, apresenta no mapa 1 as estimativas do
bayesiano empirico (BE) e no mapa 2 a combinacdo bayesiano empirico e Equacdo Geral
de Balanceamento (BE_EGB), para esta faixa etaria.

Figura 8 - Grau de cobertura de registros de ébitos, para faixa etaria 60 anos e mais, por
mesorregido nos estados da regido Nordeste, empregando o método bayesiano empirico (1)
e a combinacdo Bayesiano empirico com Equacdo Geral de Balanceamento (2) —2010.

| lo.ooaoso q : - . .
Co.60 2 0.70 1 - Grau de Cobertura (BE) da faixa etaria de 60 anos e mais por mesorregides

[ _lo.70a0.80 2 - Grau de Cobertura (BE combinado EGB) da faixa etaria de 60 anos e mais

E :'::: :*:: por mesorregites
B 1.00 a 1.00 0 “-qﬂ"" ﬂ-{ll'ﬂﬂ ﬂ.l?lz

L
F T T 1

Quilometros

Fonte: A partir de dados do DATASUS, 2010.
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Entre os estados da regido nordeste, Pernambuco foi o Unico onde as diferencas
entre as estimativas dos métodos neste grupo etério, ndo foram expressivas, o que confirma
que a qualidade do registro das informacdes em todas as mesorregides pernambucanas
possui um qualidade diferenciada dos outros estados.

Estes dados demonstram que mesmo havendo diferengas entre as estimativas do
grau de cobertura entre os métodos, o que aparenta uma falta de controle no registro das
informacOes, esta diferenca diminui nas idades mais avancadas, demonstrando que as
mortes sdo melhores registradas nestas idades. Isto é plausivel visto que nestas idades ha
um maior controle nos atendimentos médico, enquanto nas idades de 15 a 35 anos 0s riscos
de morte sdo maiores, e as condi¢des de controle dependem de muitas variaveis, como por

exemplo a regido e condigdes de vida de cada pessoa.

O destaque nesta faixa etaria de 60 anos e mais sdo os estados do Piaui e
Pernambuco, que mantiveram proximos os valores do grau de cobertura de ¢bitos nos dois
exercicios metodolégicos. Esta consisténcia da informacéo, visto que, as diferenca entre as
estimativas dos métodos foram minimas, levantam a hipétese de uma boa qualidade das
informacGes. Nos outros estados, a rigorosidade imposta pela correcdo dos Obitos, nas
mesorregides, pelo método demogréafico Equacdo Geral de Balanceamento, provoca uma

diminuicdo do grau de cobertura de 6bitos, nas mesorregides do interior dos estados.
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VI Consideragdes Finais

As andlises dos resultados apontam para uma boa qualidade das informacdes dos
dados com uma melhora significante, na ultima década, do registro das informacfes. Um
dos fatores que contribuiu para a melhoria da qualidade das informacdes registradas, foi o
grande salto econdmico dado pelos estados nordestinos. Segundo Rands Barros (2013), o
crescimento do PIB per capita do Nordeste, foi superior a média nacional nesta ultima
década. Este fato associado ao esforco do Ministério da Saude (MS), com investimentos
nos sistemas de informa e treinamento dos profissionais responsaveis pela captacdo da
informacgdo, favoreceram decisivamente na melhoria das informacfes de saude e na

qualidade de vida da pessoas.

Os resultados do estimador bayesiano empirico (BE), Equacdo Geral de
Balanceamento (EGB) e a combinagdo destes (BE_EGB), quando analisados por estados,
apontam para as limitagdes dos meétodos. No entanto, a combinacdo metodologica
possibilitar um ajuste mais adequado das estimativas do grau de cobertura dos 6bitos,
resaltando um melhor registro do grau de cobertura de Obitos nas regides mais
desenvolvidas da regido, corroborando com Justino e Freire (2012) que apontam as areas

mais urbanizadas, como sendo as de melhor registro da informacéo.

Quando analisamos os resultados por mesorregido, as diferencas entre os metodos se
tornam mais evidentes, mostrando especificamente as regides onde o registro das
informacGes € mais carente. Estas mesorregifes afetadas por uma possivel instabilidade do
registro de informac@es, tem como cenario a caréncia econdmica e de acbes de politicas
publicas, visto que sdo mesorregides que adentram ao interior dos estados e estdo expostas
a maior precariedade dos servicos de saude, entre eles, a correta notificacdo dos eventos

vitais.

A avaliacdo destas estimativas por grupos etarios demonstra que a populacdo jovem
de 15 a 35 anos estdo mais suscetivel a erro no registro de obito. Uma possivel causa pode
estar nos movimentos migratérios, relacionados ao crescimento econémico e a expansao do
mercado de trabalho da regido Nordeste, que favoreceram estas mudancas na Ultima
década. Essa maior mobilidade pode estd afetando as estimativas, tanto por quebrar
pressuposto de populacdo fechada do método EBG, quanto por piorar o aspecto do nivel de

flutuacdo aleatéria dos dados de &bitos nos pequenos municipios, refletindo no
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comportamento das estimativas do bayesiano empirico (BE) e também na combinacdo dos
métodos (BE_EGB).

Os resultados mostraram-se importantes por apresentar em algumas faixas etérias,
mesorregides com informacgdes precérias, quanto ao registro das informacdes, e este
exercicio ajudou a identificar estas mesorregies e as faixas etarias de maior caréncia de
informagdo. Outro aspecto relevante é a melhora significativa do grau de cobertura nas
idades mais avancadas, o que reporta a um melhor registro das informagdes de 6bitos nestas

faixas etarias.

Segundo (Agostinho, 2009; Queiroz e Sawyer, 2012 e Queiros, 2012), o estado do
Piaui apresenta boas estimativas do grau de cobertura dos 6bitos, enquanto 0 Maranhdo tem
as piores da regido nordeste. Os dados mostraram que nas faixas etarias acima dos 35 anos
0 estado do Piaui, apresentou uma estabilidade das estimativas do grau de cobertura dos
obitos, nas duas metodologias, corroborando com as estimativas dos autores, visto que a
baixa quantidade de Obitos nas faixas etarias menores, acontece principalmente em
municipios pequenos, e ndo comprometem as estimativas totais do grau de cobertura de
oObitos no estado, 87,5% com o estimador bayesiano empirico e 85,8% na combinacdo dos

métodos.

O estado do Maranhdo apresentou grandes diferencas entre as estimativas dos
métodos, em todos 0s grupos etarios, demonstrando uma qualidade inferior do registro da
informacao dos dados de Obitos. Uma hipdtese possivel para estes resultados, seria uma
maior heterogeneidade entre o tamanho populacional dos municipios, que compde as
mesorregides. Pode-se considerar que eles ocorrem devido ao acelerado processo de
urbanizacdo, de forma interna no estado, que provoca uma desertificacdo populacional,

influenciada pelas caracteristicas climaticas e geoldgicas das mesorregifes afetadas.

Os dados referentes as probabilidade de mortes indicam que nas regides
metropolitanas, ou onde esta a capital do estado, o risco de uma pessoa vir a morrer €
menor, do que as que estdo nas mesorregides do interior dos estados. O registro das
informacGes nas capitais é praticamente total, o que favorece ter um bom resultado para o
grau de cobertura de Obitos, enquanto no interior, a falta de estrutura fisica e logistica
adequada para a concluséo do repasse da informagdo, compromete muito as estimativas do
grau de cobertura, nas mesorregifes do interior dos estados.

A contribuicdo deste trabalho mostra que € possivel enfrentar dificuldades, t&o

diversas como da regido nordeste, e formar uma proposta capaz de imprimir resultados que
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demonstram a qualidade das informacbes dos dados de Obitos, e a0 mesmo tempo
apresentam regides, que necessitam de mais atencdo na melhoria dos procedimentos de

preenchimento, notificagdo e registro das informag6es de Obitos.
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TAB-9 Grau de cobertura por estado e mesorregido, para a populacdo da faixa etéaria de 0 a
14 anos, com os respectivos fatores de correcdo, usando o método estimador bayesiano
empirico (BE), 2010.

Grau Cobertura BE % Fator de Ajuste
Estados Mesorregido
0 anos lad4anos 5aldanos 0 anos lad4anos 5aldanos
Centro Norte Baiano 0,950 0,835 0,722 1,053 1,197 1,385
Centro Sul Baiano 0,937 0,871 0,702 1,067 1,148 1,424
Extremo Oeste Baiano 0,985 0,854 0,758 1,015 1,171 1,319
Bahia Metropolitana de Salvador 0,992 0,952 0,887 1,008 1,050 1,127
Nordeste Baiano 0,945 0,892 0,758 1,058 1,122 1,219
Sul Baiano 0,961 0,957 0,781 1,041 1,045 1,280
Vale S3o-Franciscano da Bahia 0,383 0,877 0,836 1,018 1,140 1,196
0,963 0,900 0,781 1,038 1,112 1,281
Agreste Alagoano 0,913 0,916 0,753 1,096 1,091 1,329
Alagoas Leste Alagoano 0,971 0,823 0,818 1,030 1,215 1,222
Sertdo Alagoano 0,873 0,755 0,674 1,145 1,325 1,483
0,917 0,810 0,785 1,091 1,235 1,274
Agreste Sergipano 0,902 0,749 0,747 1,108 1,335 1,338
Sergipe Leste Sergipano 0,886 0,809 0,783 1,129 1,236 1,277
Sertdo Sergipano 0,867 0,732 0,675 1,154 1,365 1,482
0,886 0,787 0,758 1,128 1,271 1,320
Agreste Potiguar 0,781 0,638 0,609 1,280 1,567 1,643
Rio Grande do Narte Central Potiguar 0,822 0,620 0,639 1,216 1,613 1,565
Leste Potiguar 0,901 0,839 0,813 1,110 1,192 1,230
Oeste Potiguar 0,854 0,690 0,734 1,171 1,449 1,362
0,857 0,751 0,734 1,166 1,331 1,362
Centro-Morte Piauiense 0,880 0,859 0,764 1,136 1,164 1,309
Piaui MNorte Piauiense 0,885 0,746 0,703 1,130 1,340 1,422
Sudeste Piauiense 0,806 0,617 0,636 1,241 1,620 1,573
Sudoeste Piauiense 0,832 0,639 0,626 1,203 1,565 1,598
0,859 0,741 0,699 1,164 1,349 1,431
Agreste Pernambucano 0,898 0,769 0,768 1,113 1,300 1,301
Mata Pernambucana 0,897 0,755 0,754 1,115 1,325 1,326
Pernambuco Metropolitana de Recife 0,956 0,919 0,895 1,046 1,088 1,117
S30 Francisco Pernambucano 0,938 0,838 0,859 1,066 1,193 1,164
Sertdo Pernambucano 0,874 0,741 0,749 1,144 1,349 1,336
0,917 0,810 0,805 1,091 1,235 1,242
Agreste Paraibano 0,841 0,804 0,701 1,189 1,244 1,426
paraiba Borborema 0,852 0,662 0,698 1,174 al=abl 1,432
Mata Paraibana 0,938 0,853 0,825 1,066 1,172 1,212
Sertdo Paraibano 0,813 0,636 0,634 1,231 1,573 1,578
0,866 0,760 0,726 1,155 1,315 1,377
Centro Maranhense 0,870 0,810 0,696 1,149 1,235 1,437
Leste Maranhense 0,897 0,783 0,724 1,115 1,277 1,382
Maranhdo MNorte Maranhense 0,500 0,865 0,770 1,112 1,156 1,298
Oeste Maranhense 0,874 0,810 0,774 1,144 1,235 1,293
Sul Maranhense 0,864 0,809 0,675 1,158 1,237 1,482
0,888 0,823 0,744 1,127 1,216 1,344
Centro-Sul Cearense 0,877 0,790 0,752 1,140 1,266 1,329
Jaguaribe 0,869 0,687 0,731 1,150 1,456 1,368
Metropolitana de Fortaleza 0,960 0,907 0,944 1,042 1,102 1,060
Ceara Moroeste Cearense 0,887 0,754 0,745 1,127 1,326 1,343
MNorte Cearense 0,856 0,769 0,736 1,168 1,300 1,360
Sertdes Cearenses 0,896 0,744 0,730 1,116 1,343 1,370
Sul Cearense 0,932 0,802 0,792 1,073 1,247 1,263
0,915 0,809 0,811 1,092 1,236 1,233

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.
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TAB-10 Grau de cobertura por estado e mesorregido, para a populacdo da faixa etéaria
de 15 a 34 anos, com os respectivos fatores de ajuste , usando os métodos: estimador
bayesiano empirico (BE), Equacdo de Balango Geral (EBG) e a combinacdo bayesiano
empirico e Equacdo de Balango Geral (BE_EBG) , 2010.

Grau de Cobertura Fator de Ajuste
anos Gc a =] BE -EGB
Centro Norte Baiano 0,857 0,834 1,167 1,199
Centro Sul Baiano 0,825 0,819 1,213 1,221
Extremo Oeste Baiano 0,850 0,728 1,176 1,374
Bahia Metropolitana de Salvador 0,946 0,932 1,057 1,073
Nordeste Baiano 0,838 0,742 1,193 1,343
Sul Baiano 0,872 0,859 1,146 1,164
Vale S3o-Franciscano da Bahia 0,871 0,827 1,148 1,209
0,886 0,858 1,128 1,165
Agreste Alagoano 0,835 0,825 1,169 1,212
Alagoas Leste Alagoano 0,901 0,500 1,110 1,112
Sertdo Alagoano 0,816 0,733 1,225 1,365
0,883 0,866 1,132 1,154
Agreste Sergipano 0,851 0,877 1,175 1,140
Sergipe Leste Sergipano 0,388 0,909 1,126 1,100
Sertdo Sergipano 0,804 0,767 1,244 1,304
0,871 0,887 1,148 1,128
Agreste Potiguar 0,714 0,723 1,401 1,383
Rio Grande do Norte Central Potiguar 0,729 0,718 1,372 1,392
Leste Potiguar 0,858 0,897 1,114 1,115
Oeste Potiguar 0,815 0,812 1,227 1,231
0,833 0,832 1,200 1,201
Centro-Morte Piauiense 0,866 0,879 1,155 1,138
Piaui Morte Piauiense 0,824 0,608 1,213 1,496
Sudeste Piauiense 0,730 0,575 1,369 1,739
Sudoeste Piauiense 0,732 0,572 1,365 1,740
0,811 0,718 1,233 1,392
Agreste Pernambucano 0,869 0,847 1,151 1,180
Mata Pernambucana 0,869 0,855 1,151 1,170
Pernambuco Metropolitana de Recife 0,966 0,966 1,035 1,035
S30 Francisco Pernambucano 0,885 0,843 1,125 1,187
Sertdo Pernambucano 0,851 0,857 1,175 1,167
0,908 0,898 1,101 1,113
Agreste Paraibano 0,824 0,816 1,213 1,225
paraiba Borborema 0,714 0,708 1,400 1,413
Mata Paraibana 0,917 0,915 1,091 1,093
Sertdo Paraibano 0,782 0,794 1,278 1,259
0,849 0,848 1,178 1,179
Centro Maranhense 0,824 0,718 1,214 1,392
Leste Maranhense 0,841 0,706 1,188 1,417
Maranhdo Morte Maranhense 0,369 0,864 1,151 1,157
Deste Maranhense 0,804 0,787 1,158 1,270
Sul Maranhense 0,330 0,643 1,204 1,543
0,854 0,781 1,170 1,281
Centro-Sul Cearense 0,865 0,854 1,157 1,171
Jaguaribe 0,846 Q,789 1,182 1,267
Metropolitana de Fortaleza 0,965 0,960 1,037 1,041
Ceara Moroeste Cearense 0,853 0,835 1,172 1,198
MNorte Cearense 0,850 0,769 1,176 1,300
Sertdes Cearenses 0,850 0,785 1,177 1,273
Sul Cearense 0,892 0,904 1,121 1,106
0,906 0,881 1,104 1,135

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.
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TAB-11 Grau de cobertura por estado e mesorregido, para a populagdo da faixa etéria
de 35 a 59 anos, com os respectivos fatores de ajuste , usando os métodos: estimador
bayesiano empirico (BE), Equacdo de Balango Geral (EBG) e a combinacdo bayesiano
empirico e Equacdo de Balango Geral (BE_EBG) , 2010.

35 a 59 anos Grau de Cobertura Fator de Ajuste
Mesorregiao - 35 a 59 anos Gcob_BE Gceob_BE_EGE :13 BE -EG
Centro Norte Baiano 0,878 0,851 1,139 1,175
Centro Sul Baiano 0,858 0,852 1,165 1,173
Extremo Oeste Baiano 0,856 0,740 1,168 1,351
Bahia Metropolitana de Salvador 0,969 0,962 1,033 1,039
MNordeste Baiano 0,876 0,792 1,141 1,262
Sul Baiano 0,896 0,881 1,117 1,136
Vale S3o-Franciscano da Bahia 0,883 0,837 1,133 1,194
0,507 0,881 1,103 1,135
Agreste Alagoano 0,394 0,366 1,119 1,155
Alagoas Leste Alagoano 0,927 0,925 1,078 1,081
Sertdo Alagoano 0,829 0,696 1,206 1,437
0,911 0,887 1,098 1,128
Agreste Sergipano 0,892 0,915 1,121 1,093
Sergipe Leste Sergipano 0,935 0,942 1,069 1,061
Sertdo Sergipano 0,851 0,827 1,176 1,209
0,918 0,925 1,089 1,081
Agreste Potiguar 0,795 0,780 1,257 1,282
Rio Grande do Norte Central Potiguar 0,821 0,828 1,218 1,208
Leste Potiguar 0,935 0,937 1,070 1,067
Oeste Potiguar 0,856 0,838 1,168 1,194
0,880 0,875 1,136 1,143
Centro-Norte Piauiense 0,895 0,898 1,118 1,114
Piaui MNorte Piauiense 0,859 0,863 1,164 1,159
Sudeste Piauiense 0,787 0,771 1,271 1,296
Sudoeste Piauiense 0,774 0,759 1,291 1,217
0,849 0,845 1,178 1,183
Agreste Pernambucano 0,897 0,876 1,114 1,141
Mata Pernambucana 0,893 0,874 1,120 1,144
Pernambuco Metropolitana de Recife 0,978 0,977 1,023 1,023
S#o Francisco Pernambucano 0,911 0,386 1,097 1,129
sertio Pernambucano 0,874 0,874 1,144 1,145
0,531 0,921 1,074 1,086
Agreste Paraibano 0,872 0,851 1,147 1,175
Paraiba Borborema 0,770 0,757 1,298 1,321
Mata Paraibana 0,949 0,946 1,054 1,057
Sertdo Paraibano 0,817 0,813 1,223 1,230
0,881 0,871 1,136 1,148
Centro Maranhense 0,843 0,728 1,186 1,373
Leste Maranhense 0,870 0,774 1,149 1,291
Maranhdo MNorte Maranhense 0,889 0,885 1,125 1,120
Deste Maranhense 0,862 0,787 1,160 1,271
Sul Maranhense 0,831 0,677 1,203 1,478
0,870 0,806 1,149 1,241
Centro-sul Cearense 0,900 0,892 1,111 1,121
laguaribe 0,869 0,807 1,150 1,239
Metropolitana de Fortaleza 0,978 0,967 1,023 1,035
Ceara Moroeste Cearense 0,865 0,838 1,157 1,194
Morte Cearense 0,882 0,793 1,133 1,261
Sertdes Cearenses 0,876 0,791 1,141 1,264
Sul Cearense 0,905 0,903 1,105 1,107
0,520 0,885 1,087 1,130

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.
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TAB-12 Grau de cobertura por estado e mesorregido, para a populagdo da faixa etéria
acima de 60 anos, com o0s respectivos fatores de ajuste , usando os métodos: estimador
bayesiano empirico (BE), Equacdo de Balango Geral (EBG) e a combinacdo bayesiano
empirico e Equacdo de Balango Geral (BE_EBG) , 2010.

Grau de Cobertura
‘egiao - 60 anos +

Centro Morte Baiano 0,929 0,907 1,076 1,102
Centro Sul Baiano 0,924 0,913 1,082 1,095
Extremo Oeste Baiano 0,907 0,340 1,103 1,191
Bahia Metropolitana de Salvador 0,975 0,966 1,026 1,035
MNordeste Baiano 0,935 0,891 1,070 1,123
Sul Baiano 0,926 0,917 1,080 1,091
Vale Sdo-Franciscano da Bahia 0,926 0,891 1,080 1,122
0,941 0,522 1,063 1,085
Agreste Alagoano 0,929 0,509 1,077 1,100
Alagoas Leste Alagoano 0,943 0,908 1,060 1,102
Sertdo Alagoano 0,910 0,817 1,098 1,224
0,936 0,896 1,068 1,117
Agreste Sergipano 0,936 0,938 1,068 1,066
Sergipe Leste Sergipano 0,946 0,945 1,057 1,058
Sertdo Sergipano 0,910 0,861 1,099 1,161
0,940 0,934 1,064 1,070
Agreste Potiguar 0,855 0,855 1,117 1,169
Rio Grande do Norte Central Potiguar 0,912 0,899 1,096 1,112
Leste Potiguar 0,959 0,957 1,043 1,045
Oeste Potiguar 0,903 0,876 1,108 1,141
0,927 0,511 1,078 1,098
Centro-MNorte Piauiense 0,919 0,918 1,088 1,089
Piaui Morte Piauiense 0,921 0,919 1,086 1,088
Sudeste Piauiense 0,874 0,868 1,144 1,152
Sudoeste Piauiense 0,873 0,839 1,145 1,192
0,905 0,897 1,105 1,114
Agreste Pernambucano 0,940 0,915 1,064 1,093
Mata Pernambucana 0,936 0,917 1,068 1,091
Pernambuco Metropolitana de Recife 0,992 0,992 1,008 1,008
Sdo Francisco Pernambucano 0,935 0,951 1,069 1,052
Sertdo Pernambucanao 0,931 0,918 1,074 1,089
0,959 0,548 1,042 1,055
Agreste Paraibano 0,924 0,906 1,083 1,104
paraiba Borborema 0,886 0,838 1,128 1,197
Mata Paraibana 0,953 0,549 1,049 1,054
Sertdo Paraibano 0,900 0,871 1,111 1,148
0,925 0,505 1,082 1,105
Centro Maranhense 0,857 0,827 1,115 1,209
Leste Maranhense 0,924 0,874 1,082 1,145
Maranhdo MNorte Maranhense 0,924 0,921 1,082 1,086
Oeste Maranhense 0,908 0,858 1,102 1,166
Sul Maranhense 0,882 0,802 1,134 1,247
0,915 0,878 1,093 1,138
Centro-Sul Cearense 0,935 0,912 1,070 1,097
Jaguaribe 0,931 0,881 1,074 1,135
Metropolitana de Fortaleza 0,980 0,975 1,020 1,026
Ceara Moroeste Cearense 0,926 0,500 1,080 1,111
Morte Cearense 0,926 0,882 1,080 1,133
Sertdes Cearenses 0,938 0,891 1,066 1,122
Sul Cearense 0,944 0,938 1,059 1,066
0,949 0,926 1,053 1,080

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.
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TAB-13 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para os municipios do
estado de Alagoas, 2010.

Nome_Munic G CobBE  Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste]Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB  Fator de Ajuste JNome_Munic G CobBE  Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste
Agua Branca 0,862 1,1605 07347 1,3612 Joaquim Gomes 0,927 1,0784 0,9031 1,1073 Rio Largo 0,923 1,0830 0,8994 1,119
Anadia 0,857 1,1670 0,8386 1,1924 Jundia 0,842 1,1873 0,8231 1,2149 Roteiro 0,936 1,0683 0.9122 1,0963
Avrapiraca 0,990 1.0101 0.9401 1.0637 L Jungueiro 0,833 1.1999 0.8157 1,2259 Santa Luzia do Norte 0.767 1.3040 0.7556 1.3235
Atalaia 0,807 1,2390 0.8081 1.2421 Lagoa da Canoa 0,829 1,2066 0.7428 1,3463 Santana do Ipanema 0.922 1.0843 0.8123 1.2311
Barra de Santo Antdnio 0,623 1,6047 0.6195 16142 Limoeiro de Anadia 0,675 1,4808 0,5940 1,6835 Santana do Mundad 0,809 1,2356 0.8014 12478
Barra de S&do Miguel 0,645 1,8510 06248 1,6004 Maceid 0,991 1,0089 0,9837 1,0166 S&o Bras 0.464 2,1553 0.4223 23679
Batalha 0.680 1.4703 0.5573 1.7944 Major Isidoro 0,729 1.3726 0.6048 1.6535 Séo José da Laje 0.942 1.0615 0.9242 1.0820
Belém 0.893 1,1194 0.8297 1,2052 Maragogi 0,720 1,3894 0.6937 1.4415 Sdo José da Tapera 0,800 1.2497 0.6754 1.4806
Belo Monte 0410 24419 0,3488 2,8670 Maravilha 0,463 2,1594 0.4229 2,3646 Sdo Luis do Quitunde 0,853 1.1720 0,8266 1,2097
Boca da Mata 0,840 1,1911 0,8292 1,2059 Marechal Deodoro 0,851 11754 0,8245 12128 S&o Miguel dos Campos 0.931 1.0742 0.9115 1,0971
Branguinha 0.840 1.1903 0.8432 1.1860 Maribondo 0,872 1.1474 0.8819 1.1339 Séo Miguel dos Milagres 0.601 1.6641 0.5783 1.7291
Cacimbinhas 0.694 1.4403 0.6300 1,5873 Mar Vermelho 0.453 2,2089 0.4506 2,2193 Sdo Sebastido 0,907 1.1031 0.8176 12231
Cajueiro 0,803 1,2455 07974 1,2540 Mata Grande 0,880 1,1359 0,7969 1,2548 Satuba 0,784 1,2752 0,7642 1,3085
Campestre 0.908 1.1010 0.8944 11181 Matriz de Camaragibe 0,836 11958 0.8299 1.2048 Senador Rui Palmeira 0.780 1.2825 0.6623 1.5098
Campo Alegre 0.627 1.5954 0.6286 1.5908 Messias 0.860 1.1625 08471 1.1805 Tangue d'Arca 0.862 1.1600 0.7851 1.2737
Campo Grande 0,873 1,1460 0.7860 1.2723 Minador do Megrdo 0,459 21774 0.4085 24480 Taguarana 0.937 1,0674 0.8270 1.2001
Canapi 0,738 1,2684 0.7147 1,3992 Monteirdpolis 0,738 1,3657 0,6660 1,5014 Teotdnio Vilela 0,814 1,2284 0,8083 1,2372
Capela 0,775 1,2699 0,7696 1,2993 Murici 0,865 1,1558 0,8525 11731 Traipu 0.714 1.4004 0.6579 1,5200
Cameiros 0,832 1.2024 0.7183 1.3921 MNovo Lino 0,773 1.2943 0.7793 1,2832 Unido dos Palmares 0.973 1.0274 0.9589 1.04238
Chi Preta 0.851 1,1750 0.8521 11735 Olho d'Agua das Flores 0,928 1.0774 0.8290 1,2063 Vicosa 0,927 1.0791 0.9115 1.0971
Coité do Ndia 0,841 1,1689 07527 1,3286 Olho d'Agua do Casado 0,602 1,6617 0.5210 1,9194

Coldnia Leopoldina 0,936 1,0685 0,9162 1,0915 Olho d'Agua Grande 0,597 1,6760 0.5265 1,8994

Coqueiro Seco 0.802 1.2464 0.7900 1.2658 Olivenca 0.810 1.2353 0.6995 1.4297 BE_EGB BE

Coruripe 0.885 1,1296 0.8565 1,1676 Ouro Branco 0,657 1,6228 0,56750 1,7391 Maximo 0,9837 0,9911

Craibas 0,859 1,1645 0,7619 1,3125 Palestina 0,797 1,2554 0,7251 1,379 Minimao 0,3488 0,4095

Delmiro Gouveia 0,980 1,0205 0,8975 1.1142 Palmeira dos indios 0,983 1,0172 0,9184 1,0688 Meédia 0,7423 0,7895

Dois Riachos 0.852 11736 0.7257 1.3781 Péo de Aglicar 0,787 1.2710 0.6675 1.4982 Mediana 0,7387 0,8118

Estrela de Alagoas 0.753 1,3285 0.6719 14883 Pariconha 0,808 1,2372 0.6934 14422 Desv. Padrdo 0,1343 0,1291

Feira Grande 0,737 1,3576 0,6549 1,5269 Paripugira 0,727 1,3764 0.7120 1,4045

Feliz Deserto 0,719 1,3906 0,7169 1,3948 Passo de Camaragibe 0,736 1,3551 0,7201 1,3887

Flexeiras 0,872 1.1467 0.8592 1.1638 Paulo Jacinto 0.870 1.1492 0.8126 1.2306

Girau do Ponciano 0.787 1,2702 0.6850 14599 Penedo 0.919 1,0887 0.9056 1.1042

Ibateguara 0,824 1,2130 0,8233 1,2146 Piacabucu 0,729 1,3720 07217 1,3857

Igaci 0,830 1,2044 0,7496 1,331 Pilar 0,834 1,1989 08372 1,1945

Igreja Nova 0.604 1.6559 0.6111 1.6363 Pindoba 0.661 1.5130 0.6455 1.5491

Inhapi 0.958 1.0475 0.8537 11714 Piranhas 0,667 1.4998 0.5439 1.8387

Jacaré dos Homens 0,884 1,1316 0,8159 1,2256 FPoco das Trincheiras 0,574 1,7435 0,4838 20672

Jacuipe 0,732 1,36587 0,7155 1,3976 Porto Calvo 0,967 1,0339 0,9497 1,0530

Japaratinga 0,741 1.3496 0.7167 1.3954 Porto de Pedras 0,608 1.6457 0.6155 1.6248

Jaramataia 0.659 15173 0.5750 1.7392 Porto Real do Colégio 0,733 1,3643 0.7237 1,3818

Jequid da Praia 0.618 1,6191 0,6094 1,6409 Quebrangulo 0,833 1,2005 07334 1,3636

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.
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estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0os municipios do
estado da Bahia, 2010

Mome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste|Mome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste|Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste
Abaira 0,769 1,3005 0,6998 1,4289 Barro Preto 0,858 1,1651 0,8601 1,1626 Canudos 0,718 1,3927 0,6675 1,4980
Abaré 0.655 1,5268 0.6312 1,5843 Belmonte 0.876 1,1416 0.8912 1,1221 Capela do Alto Alegre 0.755 1,3237 0.6958 14371
Acajutiba 0,942 1,0619 0,9131 1,0052 Belo Campo 0,964 1,0377 0,8870 1,1274 Capim Grosso 0,813 1,2296 0,7942 1,2592
Adustina 0.470 2,1255 04114 24309 Biritinga 0,853 1,1719 0,7966 1,2553 Caraibas 0,676 1,4795 0,6208 1,6107
f—\gua Fria 0.773 1,2941 0,7425 1.3467 Boa Nova 0.945 1,0580 0,8674 1,1529 Caravelas 0,741 1,3486 0,7602 13154
Erico Cardoso 0,850 1,1761 07557 1,3232 Boa Vista do Tupim 0,811 1,2336 0,7644 1,3083 Cardeal da Silva 0,789 1,2669 0.7364 1,3579
Aiquara 0.668 1,4963 0.5857 1.7072 Bom Jesus da Lapa 0,960 1,0422 0.9526 1.0498 Carinhanha 0.594 1,6847 0.5600 1.7856
Alagoinhas 0,975 1,0254 0,9355 1,0689 Bom Jesus da Serra 0,797 1,2549 0,6875 1,4546 Casa Nova 0,930 1,0758 0,9022 1,1084
Alcobaca 0,815 1,2277 0,8501 1,1763 Boninal 0,851 1,1747 0,791 1,2593 Castro Alves 0,930 1,0755 0,9046 1,1055
Almadina 0,893 1,1204 0,8972 1.1146 Bonito 0,888 1,1260 0,7965 1,25855 Catolandia 0,677 1,4772 0,6439 1,5529
Amargosa 0,990 1,0102 0,9523 1,0501 Boguira 0,912 1,0962 0,8254 1,2116 Catu 0,932 1,0729 0,9090 1,1001
Amélia Rodrigues 0.922 1,0841 0.9222 1.0843 Botupord 0.812 1,2318 0.7020 1.4244 Caturama 0.658 1,5186 0.5683 1.7596
América Dourada 0,751 1,3315 0,7200 1,3888 Brejées 0,943 1,0602 0,8676 1,1526 Central 0,706 1,4173 0,6820 14663
Anagé 0.796 1,2560 0,7386 1,3539 Brejolandia 0.596 1,6770 0.5402 1,8513 Chorrochd 0.718 1,3920 0.6905 1.4483
Andarai 0,927 1,0782 0,8395 1,1912 Brotas de Macalbas 0,921 1,0854 0,8452 1,1831 Cicero Dantas 0,869 1,1504 0,7979 1,2532
Andorinha 0,780 1,2821 0,7293 1,3712 Brumado 0,945 1,0585 0,8247 1,2125 Cipd 0,708 1,4126 0,6436 1,5537
Angical 0,753 1,3283 0,7092 1.4100 Buerarema 0,952 1,0509 0.9511 1,0514 Coaraci 0,982 1,0181 0.9797 1.0208
Anguera 0,809 1,2356 0,7788 1,2841 Buritirama 0,664 1,5059 0,6374 1,5689 Cocos 0,656 1,5251 0,5982 1,6717
Antas 0.708 1,4130 0.6329 1,5801 Caatiba 0.736 1,3582 0.6488 1,5414 Conceigdo da Feira 0.931 1,0736 0.8923 11207
Anténio Cardoso 0.801 1,2489 0,7785 1,2846 Cabaceiras do Paraguacu 0,819 1,2214 08201 12194 Conceicdo do Almeida 0,943 1,0602 0,9269 1,0789
Antdnio Gongalves 0,558 1,7919 0,5374 1,8610 Cachoeira 0,925 1,0808 0,9131 1,0952 Conceicéo do Coité 0,885 1,1296 0.8289 1,2064
Apora 0,863 1,1586 0,7921 1.2625 Caculé 0,783 1,2779 0.6871 14553 Conceicdo do Jacuipe 0,868 1,1520 0.8281 1.2076
Apuarema 0,862 1,1607 0,7620 1,3124 Caém 0,898 1,1141 0,8811 1,1350 Conde 0,872 1,1467 0,8140 1,2285
Aracatu 0,842 1,1876 0,7460 1,3404 Caetanos 0,714 1,4014 0.6030 1,6583 Condetiba 0.594 1,1183 0,7909 1,2644
Aracas 0,944 1,050 0,9083 1,1009 Castité 0,956 1,0460 0,8740 1,1442 Contendas do Sincora 0,806 1,2401 0,7214 1,3862
Araci 0,727 1,3760 0.6582 1,5193 Cafarnaum 0,828 1,2084 0,7937 1,2599 Coracéo de Maria 0,869 1,1509 0.8432 1,1859
Aramari 0,869 1,1510 0,811 1.2284 Cairu 0,451 2,2161 0,4684 21347 Cordeiros 0,801 1,2482 0,6970 1.4347
Arataca 0,771 1,2970 0,7954 1,2572 Caldeirdio Grande 0,702 1,4250 0,6617 15112 Coribe 0,713 1,4027 0,6603 1,5145
Aratuipe 0.819 1,2213 0,7866 12714 Camacan 0,944 1,0597 0,9379 1,0662 Coronel Jodo S 0.781 1,2807 0,7058 14168
Aurelino Leal 0,919 1,0880 0,9143 1,0937 Camacari 0,945 1,0584 0,9265 1,0793 Correntina 0,765 1,3072 0.6870 14557
Baiandpolis 0.454 2,2043 0.4033 24796 Camamu 0.637 1,5708 0.6750 14814 Cotegipe 0.701 1,4258 0.6540 1,5290
Baixa Grande 0,915 1,0924 0.8844 1,1308 Campo Alegre de Lourdes 0,628 1,5921 0,5943 1,6827 Cravoléndia 0,885 1,1299 0.8156 1,2261
Banzaé 0,793 1,2613 0,7352 1,3602 Campo Formoso 0,848 1,1786 0,8245 1,2129 Crisdpolis 0,679 1,4725 0.6246 1,6010
Barra 0,813 1,2295 0,7976 1,2538 Canapolis 0,419 2,3880 0,3622 27609 Cristépolis 0,704 1,4203 0.6461 15477
Barra da Estiva 0,976 1,0242 0,9350 1,0695 Canarana 0,761 1,3145 0,7180 1,3928 Cruz das Almas 0,939 1,0646 0.9156 1,0922
Barra do Choca 0,943 1,0610 0.8452 1.1831 Canavieiras 0.961 1,0405 0,959 1,0427 Curacd 0.861 1,1621 0.8333 1.2001
Barra do Mendes 0,783 1,2773 0.7645 1,3080 Candeal 0,885 1,1300 0,8426 1,1867 Dario Meira 0,643 1,5563 0.5908 1,6926
Barra do Rocha 0,831 1,2039 0,8216 1,2171 Candeias 0,983 1,0177 0,9754 1,0252 Dias d'Avila 0,936 1,0681 0,9028 1,1076
Barreiras 0,865 1,1561 0,8299 1.2060 Candiba 0,656 1,5249 0.5610 1,7825 Dom Basilio 0,870 1,1501 0.7847 12744
Barro Alto 0,845 1,1830 0.8150 1,2270 Candido Sales 0,951 1,0513 0,8588 1,1644 Dom Macedo Costa 0,926 1,0797 0,8935 1,1192
Barrocas 0.795 1,2574 0.7475 1,3378 Cansangdo 0,745 1,3418 0.6854 14591 Elisio Medrado 0,560 1,1625 0,8437 1,1853

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.



TAB-14.1 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0os municipios do
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Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Encruzilhada
Entre Rios
Esplanada
Euclides da Cunha
Eunapolis
Fatima

Feira da Mata
Feira de Santana
Filadélfia
Firmino Alves
Floresta Azul
Formosa do Rio Preto
Gandu

Gavido

Gentio do Ouro
Gldria

Gongogi
Governador Mangabeira
Guajeru
Guanambi
Guaratinga
Heligpolis

lacu

Ibiassucé
Ibicaral
Ibicoara

Ibicui

Ibipeba
Ibipitanga
Ibiquera
Ibirapitanga
Ibirapud
Ibirataia

Ibitiara

Ibitita
Ibotirama

Ichu

lgapord
Igrapitina

lguai

llhéus

0.813
0.916
0,969
0.877
0,981
0.739
0.371
0,981
0.714
0.619
0,894
0.813
0.915
0.634
0.608
0,537
0.806
0,894
0.724
0.954
0.575
0.775
0,778
0,800
0.997
0,906
0.897
0,668
0,784
0.727
0.802
0.725
0.905
0.911
0.679
0.970
0,844
0.736
0,544
0.924
0,994

1,2307
1,0920
1,0317
1,1400
1,0192
1,3537
2,6925
1,0190
1,3996
1,6154
1,1180
1,2296
1,0925
1,5782
1,6437
1,8607
1,2413
1,1189
1,3810
1,0484
1,7391
1,2910
1,2849
1,2503
1,0029
1,1032
1,1151
1,4961
1,2761
1,3758
1,2476
1,3789
1,1044
1,0980
1,4718
1,0306
1,1846
1,3579
1,8386
1,0827
1,0056

0.7421
0.8670
0,9204
0.8308
0,9885
0.6662
0.3536
0,9558
0.6890
0.6193
0,8958
0.7755
0,9180
0.5835
0.5817
0,4969
0.8020
0,8781
0.6368
0.8666
0.6077
0.7101
0,7526
0,6900
0.9867
0.8243
0.8142
0.6383
0,6977
0.6927
0,8223
0.7414
0.9223
0.8248
0.6593
0,9660
0,7853
0.6711
0,5571
0.84561
0.9895

1.3475
1.1534
1,0864
1.2037
1.0116
1.5011
2.8281
1,0462
1.4513
1.6147
1,1163
1.2894
1,0893
1.7138
1.7190
2,0125
1.2468
1,1389
1.5703
1.1539
1.6457
1.4082
1.3287
1.4493
1.0134
1.2131
1.2282
1.5668
1.4333
1.4436
1.2161
1.3488
1.0842
1,2124
1.6167
1,0352
1.2734
1.4901
1,7951
1.1833
1.0108

Inhambupe
Ipecaetd
Ipiad

Ipird
Ipupiara
Irajuba
Iramaia
Iraquara
Irara
Irecé
ltabela
ltaberaba
Itabuna
ltacaré
ltaeté
Itagi
ltagiba
Itagimirim
ltaguacu da Bahia
Itaju do Colénia
Itajuipe
ltamaraju
Itamari
ltambé
Itanagra
Itanhém
ltaparica
ltapé
Itapebi
ltapetinga
Itapicuru
ltapitanga
ltaquara
Itarantim
Itatim
Itirugu
Itiiba
ltorord
ltuagu
ltubera
luid

0,959
0.866
0,977
0.593
0.885
0.881
0.775
0.813
0,895
0.768
0,924
0.990
0,998
0.618
0.918
0,952
0.813
0,907
0,567
0.900
0.970
0,961
0.783
0,974
0.762
0,672
0,941
0.776
0,883
0.993
0.613
0.721
0.972
0.745
0,654
0.916
0,742
0.961
0,959
0,865
0.821

1,0429
1,1547
1,0239
1,6874
1,1300
1,1347
1,2895
1,2298
1,1174
1,3026
1,0827
1,0102
1,0017
1,6188
1,0895
1,0501
1,2304
1,1030
1,7627
1,1116
1,0310
1,0411
1,2765
1,0264
1,3127
1,4874
1,0631
1,2880
1,1325
1,0074
1,6316
1,3876
1,0293
1,3429
1,5287
1,0918
1,3481
1,0403
1,0432
1,1556
1,2177

0.8999
0.8412
0,9788
0.6170
0.7817
0,7966
0.7177
0.7767
0.8661
0.7404
0,9242
0.9665
0,9957
0.6332
0.8324
0,8977
0.8277
0,9034
0.5518
0.9151
0.9606
0.9636
0.7994
0,9147
0.7429
0.7103
0.,9132
0.7831
0,8900
0.9480
0.,5522
0.7236
0.8965
0.6531
0.6293
0.8331
0,7090
0.9186
0.8891
0.8668
0.7134

1.1112
1.1888
1,0217
6208
2793
2663
3933
2876
1847
3507
0820
0347
0043
5793
2013
1140
2082
1069
8122
0927
0410
0378
2510
0933
3460
4078
0951
2770
1237
0549
8108
3819
1154
5311
5891
2003
A104
0886
1,1247
1.1537
14018

Jaborandi
Jacaraci

Jacobina
Jaguaquara
Jaguarari
[Jaguaripe
Jandaira

Jequié
[Jeremoabo
Jiquirica

itatna

Jodo Dourado
Juazeiro
Jucurugu

Jussara

Jussari

Jussiape

Lafaiete Coutinho
Lagoa Real

Laje

Lajeddo

Lajedinho

Lajedo do Tabocal
Lamaréo

Lapédo

Lauro de Freitas
Lencdis

Licinio de Almeida
Livramento de MNossa Senhora
Luis Eduardo Magalhdes
Macajuba
Macarani
Macalibas
Macururé

Madre de Deus
Maetinga
Maiguinique

Mairi

Malhada

Malhada de Pedras
Manoel Vitorino

0,738
0.769
0,997
0,991
0,842
0,499
0.582
0,998
0,758
0,932
0,892
0.524
0,983
0,442
0.857
0,872
0.903
0,804
0,701
0,962
0,782
0,653
0,832
0,621
0.810
0,945
0,904
0.834
0,871
0.524
0,955
0,934
0.859
0,551
0,894
0.807
0,542
0.915
0.857
0,699
0.766

1,3542
1,3012
1,0026
1,0095
1,1880
2,0031
1,7171
1,0016
1,3196
1,0726
1,1209
1,2141
1,017
2,2644
1,1668
1,1462
1,1069
1,2430
1,4260
1,0391
1,2781
1,5324
1,2025
1,6103
1,2350
1,0584
1,1066
1,1995
1,1482
1,9093
1,0474
1,0710
1,1635
1,8157
1,1190
1,2389
1,8449
1,0927
1,1671
1,4308
1,3056

0.6935
0.6789
0,9753
0.9295
08061
0.6235
0.5361
09471
0.7005
08334
0,8251
0.7914
0.9736
0.4620
0.8262
0,8899
0.8021
0.7245
0.6185
0.8904
0.7857
0.6257
0.7616
0,5636
0.7731
0.9368
0.8370
0.7463
0,7626
0.5046
0,9243
0.8745
0.7513
05246
0.8638
0,7071
0.4847
0.8829
07795
0.6083
0.6781

1.4419
1.4730
1,0253
1.0759
1.2406
1.9103
1.8654
1,0558
1.4276
1,1999
1.2119
1.2636
1,0271
2,1646
1.2104
1,1237
1.2468
1,3802
1.6168
1.1231
1,2728
1.6982
13131
1.7745
1.2834
1,0675
1.1947
1.3399
1.3113
1.9818
1.0820
1.1435
1.3310
1,9061
1.1576
1.4142
2,0633
1.1326
1,2829
1.6438
1.4748

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.



TAB-14.2 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
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Mome_Mui G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGE Fator de Ajuste

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGE Fator de Ajuste

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Mansidao
Maracas
Maragogip
Marad
Marcionilia
Mascote
Mata de S
Matina
Medeiros I
Miguel Cal
Milagres
Mirangaba
Mirante
Monte Sar
Morpara
Morro do C
Mortugaba
Mucugé
Mucuri
Mulungu d
Mundo Moy
Muniz Ferr
Mugquém d
Muritiba
Mutuipe
Mazaré
Milo Pecar
Mordestina
Mova Cana
Mova Fatin
Mova Ibia
Mova ltarar
MNova Rede
Mova Soun
Mova Vigos
Movo Horiz
MNove Trium
Olindina
Oliveira do
Ouricanga:
Quroléndia

0,537
0,951
0,868
0.547
0,802
0,780
0,950
0.758
0,749
0,948
0,992
0.870
0,498
0,779
0.805
0.848
0,733
0,675
0.699
0.890
0.812
0,865
0.565
0,920
0.982
0,941
0,525
0.716
0.687
0,746
0,707
0,722
0.802
0.880
0,601
0.887
0.423
0,785
0,730
0,935
0.694

1,8636
1,0513
1,1527
1,8267
1,2469
1,2824
1,0527
1,3201
1,3349
1,0549
1,0076
1,1492
2,0076
1,2839
1,2424
1,1791
1,3640
1,4823
1,4315
1,1236
1,2308
1,1564
1,7700
1,0871
1,0186
1,0631
1,9057
1,3958
1,4558
1,3413
1,4147
1,3841
1,2463
1,1363
1,6648
1,1279
2,3664
1,3238
1,3703
1,0696
1,4402

0.4896
08757
0.8754
0.5679
0,7345
0.8068
0.9299
0.6801
0.8009
0,9147
0.9665
0.8219
04374
0,7152
0.7654
0.8030
0,6649
0.6115
0.7178
0.8429
0.7813
0.8623
0.5312
0.8970
0.9263
0.,9152
0.5440
0.6501
0.6230
0.6919
0,7147
0.6501
0.6830
0.8430
0,6370
0.7828
0.3738
0,6762
0,6794
0.9066
0.6930

2.0423
1,1420
1,1424
1,7607
1,3614
1,2394
1,0754
1.4704
1,2487
1,0933
1,0346
1,2166
22863
1,3983
1,3064
1,2454
1,5040
1,6353
1,3932
1,1864
1,2799
1,1597
1,8825
1,148
1,0795
1,0927
1,8384
1,56381
1,6052
1,4453
1,3992
1,5383
1,4641
1,1863
1,5699
12775
26754
1,4788
1,4720
1,1030
1,4429

Palmas de Monte Alto
Palmeiras
Paramirim
Paratinga
Paripiranga

Pau Brasil

Paulo Afonso

Pé de Serra
Pedrio

Pedro Alexandre
Piata

Pildo Arcado
Pindai

Pindobacu
Pintadas

Pirai do Norte
Piripa

Piritiba

Planaltino

Planalto

Pogdes

Pojuca

Ponto Movo

Porto Seguro
Patiragua

Prado

Presidente Dutra
Presidente Janio Quadros
Presidente Tancredo Meves
Queimadas
Quijingue
Quixabeira

Rafael Jambeiro
Remanso
Retirolandia
Riach&o das Meves
Riachdo do Jacuipe
Riacho de Santana
Ribeira do Amparo
Ribeira do Pombal
Ribeirdo do Largo

0,660
0.875
0.675
0.811
0,671
0,868
0,942
0.742
0,856
0,591
0.869
0.361
0,639
0,530
0,789
0.491
0,762
0,755
0.821
0.964
0.993
0,918
0,696
0,936
0.747
0,815
0,712
0,770
0.650
0,847
0,566
0.604
0.781
0,877
0.811
0.808
0.755
0,881
0,665
0,965
0,772

1,5148
1,1424
1,4804
1,2326
1,4909
1,1525
1,0615
1,3470
1,1678
1,6907
1,1501
2,7725
1,5640
1,8883
1,2669
2,0350
1,3124
1,3241
1,2178
1,0377
1,0075
1,0898
1,4365
1,0678
1,3383
1,2266
1,4054
1,2993
1,5378
1,1810
1,7675
1,6567
1,2800
1,1401
1,2333
1,2380
1,3245
1,1352
1,5035
1,0365
1,2950

0,5944
0.8139
0.6023
0.7726
0,5904
0.8654
0.9218
0.6786
0,8497
0.5284
0.7675
0.3292
0.5780
0.5126
0.7580
0.5098
0,6640
0,7327
0.6983
0.9142
0.9557
0.8845
0.6657
0,9387
0.6639
0.8401
0.6870
0.6704
0.6747
0,7824
0.5100
0.5738
0.7602
0.8420
0,7353
0.7479
0.6839
0.7831
0,6076
0.8952
0.6800

1.6824
1.2286
1.6602
1.2943
1.6936
1.1556
1.0848
1.4737
1.1769
1.8926
1.3029
3.0376
1.7301
1.9510
1.3193
1.9615
1.56060
1.3649
1.4320
1.0938
1.0464
1.1306
1.5022
1.0653
1.6063
1.1903
1.4557
1.4915
1.4820
1.2781
1.9607
1.7428
1.3155
1.1877
1.3600
1.3372
1.4622
1.2769
1.6459
11171
1.4706

Rio de Contas

Rio do Antdnio

Rio do Pires

Rio Real

Rodelas

Ruy Barbosa

Salinas da Margarida
Salvador

Santa Barbara

Santa Brigida

Santa Cruz Cabralia
Santa Cruz da Vitdria
Santa Inés

Santaluz

Santa Luzia

Santa Maria da Vitaria
Santana

Santandpolis

Santa Rita de Cassia
Santa Teresinha
Santo Amaro

Santo Antdnio de Jesus
Santo Estévdo

Séo Desidério

Sdo0 Domingos

Séo Félix

S&o Félix do Coribe
S&o Felipe

S&o Francisco do Conde
S&o Gabriel

S&o Gongalo dos Campos
S&o José da Vitdria
S&o José do Jacuipe
S3o Miguel das Matas
S&o Sebastido do Passé
Sapeacu

Satiro Dias

Saubara

Salde

Seabra

Sebastido Laranjeiras

0,949
0.691
0,505
0.909
0,728
0,982
0,733
0.998
0,966
0,806
0.619
0.766
0,962
0,767
0,919
0.857
0,775
0,806
0.800
0.772
0.904
0,940
0,961
0,653
0.679
0,925
0,884
0,947
0.917
0,736
0,871
0,958
0.663
0,885
0,922
0,945
0.748
0,724
0,920
0.685
0711

1,0539
1,4462
1,9819
1,0999
1,3734
1,0186
1,3645
1,0025
1,0349
1,2405
1,6151
1,3054
1,0399
1,3030
1,0887
1,1672
1,2895
1,2400
1,2502
1,2951
1,1059
1,0633
1,0402
1,5311
1,4732
1,0809
1,1308
1,0555
1,0908
1,3593
1,1485
1,0434
1,5084
1,1299
1,0848
1,0577
1,3373
1,3812
1,0865
1,4606
1,4060

0.8575
0.6213
0.4715
0.8327
0,7283
09721
07347
0.9921
0,9498
0,7375
0.6366
0.7840
0,901
0,6887
0,9297
0.8030
0.7201
0,7952
0.7452
0.7456
0.9299
0.9191
0,9387
0.5982
0.6222
0,8942
0,8517
0.9250
0.9045
0,7051
0,8343
0,9393
0.6466
0.8358
0,8957
0,9392
0.6729
0,7390
0.8869
0.6297
0.6367

1.1662
1.6094
21210
1.2008
1.3731
1.0287
1.3611
1.0080
0528
3560
5709
2755
1098
4519
0756
2453
3888
2576
3419
3412
0754
0881
0653
1.6717
6072
1183
1741
0811
1056
4183
1986
0646
5466
1965
1165
0647
4862
3531
1275
5881
1.5705

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.



TAB-14.3 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
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estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0os municipios do
estado da Bahia, 2010. (continuacéo)

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste

G CobBE_EGE Fator de Ajuste

MNome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGE Fator de Ajuste

Senhor do Bonfim
Serra do Ramalho
Sento Sé

Serra Dourada
Serra Preta
Serrinha
Serrolandia
Simdes Filho
Sitio do Mato
Sitio do Quinto
Sobradinho
Souto Soares
Tabocas do Brejo Velho
Tanhacu

Tangue Movo
Tanguinho
Taperoa
Tapiramuta
Teixeira de Freitas
Teodoro Sampaio
Teofildndia
Teolandia

Terra Mova
Tremedal

Tucano

Uaua

Ubaira

Ubaitaba

Ubata

Uibai

Umburanas

Una

Urandi

Urucuca

Utinga

Valenca

Valente

\arrea da Roca
Varzea do Poco
Varzea Nova
Varzedo

0.956
0,722
0.687
0,700
0.961
0,944
0.668
0,992
0.392
0,542
0,914
0.551
0,535
0.871
0,767
0.913
0,773
0.876
0,948
0.890
0,904
0.642
0.863
0.920
0,836
0.811
0,936
0,976
0.927
0,830
0.487
0,856
0.669
0,991
0.933
0,912
0.465
0.643
0.806
0.851
0.864

1,0456
1,3845
1,4341
1,4290
1,0407
1,0593
1,4965
1,0084
2,5519
1,8459
1,0941
1,8149
1,8697
1,1476
1,3043
1,0956
1,2944
1,1414
1,0549
1,1233
1,1056
1,5578
1,1581
1,0864
1,1966
1,2332
1,0684
1,0244
1,0783
1,2043
2,0521
1,1681
1,4949
1,0089
1,0723
1,0968
2,1485
1,5549
1,2409
1,1744
1,1569

0.9211
0,6853
0.6601
0.6470
0.9176
0.8963
0.6469
0.9856
0.3761
04917
0.8876
0.5419
0.4580
07775
0,6961
0.8788
0,7893
0.8308
0,9571
0.8599
0.8353
0.6670
0.8583
0.8418
07726
0.7506
0.8380
0,9681
0.9178
0.8172
0.4610
0,8527
0.6289
0,9765
0.8678
0.9116
0.4117
0.6245
0.7677
0.8024
0.8452

1.0857
1.4692
1.6150
1.5457
1.0898
1.1157
1.5457
1.0146
2.6691
2.0339
1.1267
8452
0494
2862
4367
1379
2669
2037
0448
1629
1971
4993
1651
1679
2943
3323
1933
,0330
0896
2237
1691
A727
5900
L0241
1523
1.0970
2.4287
1.6013
1.3025
1.2462
1.1832

N TS UG O U g Y

Vera Cruz

Vereda

Vitdria da Conguista
VWagner

VWanderley
VWenceslau Guimardes
Kique-Xigue

Maximo
Minimo
Média
IMediana
Desv. Padrdo

0.861
0.430
1.000
0,844
0.585
0,632
0.800

0,9995
0,3607
0,8029
0,8146
0,1377

1,1614
2,3233
1,0005
1,1847
1,7091
1,5819
1,2494

0.5489
0.4545
0.9700
0.8005
0.56315
0.6498
0.7557

0,9957
0,3292
0,7630
0,7824
0,1392

1.1780
2,2000
1.0310
1.2492
1.8815
1.5389
1.3232

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.



TAB-15 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
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estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0os municipios do
estado do Ceara, 2010.

Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste JNome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste|Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste
Abaiara 0,6048 1,6533 0,6654 1,5029 Campos Sales 0,7683 1,3016 0,8049 1,2424 Granjeiro 0,6085 1,6433 0,6225 1,6063
Acarape 0,6991 1,4304 0,7026 1,4233 Canindé 0,8791 1,1375 0,8927 1,1202 Groairas 0,7480 1,3370 0,7654 1,3064
Acaral 0,8556 1,1688 0,8499 1,1766 Capistrano 0,6383 1,5667 0,6541 1,5288 Guaitiba 0,8265 1,2100 0,8293 1,2059
Acopiara 0,8533 1,1720 0,8436 1,1854 Caridade 0,6991 1,4304 0,7213 1,3865 Guaraciaba do Morte 0,3994 1,1118 0,9193 1,0878
Aiuaba 0,6347 1,5756 0,6470 1,5455 Cariré 0,7592 1,3171 0,7799 1,2822 Guaramiranga 0,9237 1,0826 0,8995 1,1117
Alcantaras 0,7253 1,3788 07577 1,3198 Cariniagu 0,7204 1,3881 0,7392 1,3528 Hidrolandia 0,5710 1,7513 0.6077 1,6455
Altaneira 0,7254 1,3785 0,7485 1,3359 Carits 0,8105 1,2338 0,8122 1,2312 Horizonte 0,7304 1,3690 0,7573 1,3205
Alto Santo 0,7166 1,3954 0,7340 1,3625 Carnaubal 0,8612 1,1612 0,8890 1,1248 Ibaretama 0,7319 1,3664 0,7543 1,3257
Amontada 0,7445 1,3432 0,7324 1,3654 Cascavel 0,8463 1,1816 0,8352 1,1973 Ibiapina 0,8483 1,1788 0,8955 1,1167
Antonina do Morte  0,8177 1,2230 0,8257 1,2112 Catarina 0,5665 1,7652 0,5879 1,7011 Ibicuitinga 0,6577 1,5204 0,6897 1,4498
Apuiarés 0,7209 1,3871 0,7413 1,3450 Catunda 0,6271 1,5947 0,6500 1,5384 lcapui 0,7310 1,3680 0,7408 1,3498
Aguiraz 0,8027 1,2458 0,8292 1,2059 Caucaia 0,8964 1,1156 0,9113 1,0974 Icd 0,9362 1,0682 0,9272 1,0785
Aracati 0,8566 1,1675 0.8416 1,1882 Cedro 0,9072 1,1023 0,8942 1,1183 Iguatu 0,9354 1,0691 0,9295 1,0759
Aracoiaba 0,7617 1,3129 0,7834 1,2765 Chaval 0,7999 1,2502 0,8467 1,1811 Independéncia 0,8190 1,2210 0,8253 1,2117
Ararenda 0,8134 1,2295 0.8069 1,2393 Chord 0,6223 1,6069 0.6391 1,5646 Ipaporanga 0,8632 1,1585 0.8506 1,1756
Araripe 0,8518 1,1740 0,6744 1,1436 Chorozinho 0,3306 1,1356 0,8885 1,1254 Ipaumirim 0,3002 1,2497 0,8088 1,2364
Aratuba 0,8762 1,1413 0,8821 1,1336 Coread 0,7387 1,3538 0,7588 1,3179 Ipu 0,8735 1,1449 0,8913 1,1220
Ameiroz 0,6524 1,5329 0,6836 1,4628 Cratels 0,9473 1,0556 0,9383 1,0657 Ipueiras 0,9184 1,0888 0,9208 1,0860
Assaré 0,6658 1,5020 0,7085 1,4114 Crato 0,9314 1,0737 0,9426 1,0609 Iracema 0,7263 1,3769 0,7476 1,3376
Aurora 0,8601 1,1627 0,9015 1,1093 Croata 0,8191 1,2208 0.8618 1,1603 Irauguba 0,6938 1,4414 0.7217 1,3856
Baixio 0,7132 1,4021 0,7157 1,3973 Cruz 0,7722 1,2949 0,8133 1,2295 ltaicaba 0,6190 1,6155 0,6549 1,5270
Banabuii 0,7256 1,3781 0,7269 1,3757 Deputado Irapuan Pinheiro | 0,8123 1,2311 0,8182 1,2221 ltaitinga 0,8573 1,1664 0,8470 1,1306
Barbalha 0,5047 1,1053 0,9506 1,0520 Ereré 0,5438 1,8390 0,5726 1,7463 ltapagé 0,8687 1,1512 0,8952 1,1170
Barreira 0,7999 1,2502 0,7937 1,2600 Eusébio 0,7742 1,2917 0,8162 1,2252 ltapipoca 0,8605 1,1622 0,8541 1,1708
Barro 0,7204 1,3880 0.7521 1,3297 Farias Brito 0,8690 1,1507 0.8881 1,1259 Itapitina 0,7220 1,3850 0,7355 1,3597
Barroguinha 0,3613 1,1610 0,8593 1,1637 Forquilha 0,7713 1,2964 0,7775 1,2861 ltarema 0,7742 1,2917 0,791 1,2641
Baturité 0,8409 1,1892 0,8466 1,1812 Fortaleza 0,9993 1,0007 0,9934 1,0066 Itatira 0,8248 1,2124 0,8342 1,1987
Beberibe 0,8116 1,2322 0,8208 1,2183 Fortim 0,7304 1,3691 0,7417 1,3483 Jaguaretama 0,7806 1,2810 0,8223 1,2162
Bela Cruz 0,7473 1,3381 0,7557 1,3233 Frecheirinha 0,9404 1,0634 0,9593 1,0424 Jaguaribara 0,7085 1,4114 0,7482 1,3366
Boa Viagem 0,8733 1,1451 0,8739 1,1443 General Sampaio 0,6919 1,4452 0,6906 1,4481 Jaguaribe 0,8572 1,1666 0,879 1,1375
Brejo Santo 0,3359 1,1964 0,8758 1,1418 Graca 0,8285 1,2070 0,8526 1,1729 Jaguaruana 0,3240 1,2135 0,8213 1,2176
Camocim 0,9101 1,0988 0,9071 1,1024 Granja 0,7799 1,2823 0,7743 1,2915 Jardim 0,8228 1,2154 0.8508 1,1754

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.



TAB-15.1 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacgdo Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0s municipios do
estado do Ceara, 2010. (continuacéo)
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Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

MNome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

MNome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Jati

Jijoca de Jericoacoara

Juazeiro do Norte
Jucas

Lavras da Mangabeira

Limoeiro do MNorte
Madalena
Maracanad
Maranguape
Marco
Martindpole
Massapé
Mauriti
Meruoca
Milagres
Milhd
Miraima
Missdo Velha
Mombaca
Mansenhar Tabosa
Marada Nova
Moraidjo
Marrinhos
Mucambo
Mulungu
Mova Olinda
Mova Russas
MNovo Oriente
Ocara

Ords
Pacajus
Pacatuba

0,6488
0,6876
0,9603
0,8577
0,7666
0,8838
0,6864
0,9271
0,8344
0,7910
0,6809
0,8015
0,7723
0,7067
0,8003
0,7084
0,7123
0,8337
0,8382
0,8657
0,9086
0,7591
0,7317
0,7717
0,6674
0,8033
0,8546
0,8071
0,7388
0,9397
0,7735
0,6485

1,5414
1,4543
1,0413
1,1659
1,3045
1,1315
1,4568
1,0786
1,1985
1,2642
1,4687
1,2477
1,2948
1,4149
1,2496
1,4116
1,4039
1,1995
1,1930
1,1551
1,1006
1,3174
1,3666
1,2958
1,4984
1,2448
1,1701
1,2390
1,3535
1,0641
1,2928
1,5420

06778
0.7183
09722
0,6344
0.7801
0.8995
0,6989
0,9370
0.8443
0.7914
0,6992
0,7989
0.7986
0,761
0,8374
0,7295
0.7454
0,8640
0,8445
0.8626
0.9122
0,7937
07722
07980
0,6766
0,8250
0,859
0.8059
0,7494
0,9182
0.7965
0.6928

1,4754
1,3921
1,0286
1,1985
1,2820
1,1117
1,4309
1,0672
1,1844
1,2636
1,4303
1,2518
1,2523
1,3139
1,1942
1,3708
1,3416
1,1574
1,1842
1,1593
1,0963
1,2599
1,2950
1,2531
1,4780
1,2122
1,1640
1,2409
1,3344
1,0891
1,2555
1,4434

Pacoti

Pacuja
Palhano
Palmacia
Paracuru
Paraipaba
Parambu
Paramoti
Pedra Branca
Penaforte
Pentecoste
Pereiro
Pindoretama
Piguet Camneiro
Pires Ferreira
Poranga
Porteiras
Potengi
Potiretama
Quiteriandpolis
Quixada
Quixeld
Quixeramabim
Quixeré
Redencdo
Reriutaba
Russas
Saboeiro
Salitre
Santana do Acaral
Santana do Cariri
Santa Quitéria

0,7691
0,8212
0,7616
0,6990
0,7871
0,7285
0,7110
0,8468
0,8534
0,7336
0,8639
0,7772
0,8152
0,8051
0,6633
0,7909
0,8130
0,6486
0,5747
0,7777
0,9054
0,8813
0,8708
0,8553
0,7093
0,7980
0,8798
0,8405
0,7839
0,6948
0,7506
0,7368

1,3002
1,2177
1,3131
1,4306
1,2705
1,3727
1,4065
1,1809
1,1718
1,2762
1,1576
1,2867
1,2267
1,2421
1,5076
1,2643
1,2300
1,5418
1,7401
1,2859
1,1045
1,1347
1,1483
1,1692
1,4098
1,2532
1,1366
1,1897
1,2756
1,4392
1,3322
1,2710

0,7858
0.8289
0,7707
0,716
0,7868
0.7465
0,7156
0,8520
0.8487
0.8087
0,8725
0,7954
0.8208
08114
0,6771
0,811
0.8356
0,6912
0,5933
0,7652
0.9086
0,8599
0,8766
0.8507
0,7136
0,8436
0,8879
0.8230
0,8046
0,7015
07720
0.7950

1,2725
1,2064
1,2976
1,4053
1,2709
1,3395
1,3975
1,1737
1,1783
1,2366
1,1462
1,2572
1,2183
1,2324
1,4769
1,2344
1,1968
1,4468
1,6856
1,3068
1,1006
1,1629
1,1408
1,1755
1,4013
1,1855
1,1262
1,2150
1,2429
1,4256
1,2954
1,2578

Sdo Benedito

S&o Gongalo do Amarante
Sio Jodo do Jaguaribe

Sdo Luis do Curu
Senador Pompeu
Senador Sa
Sobral
Solondpole
Tabuleiro do Morte
Tamboril
Tarrafas

Taua

Tejucuoca
Tiangua

Trairi

Tururu

Ubajara

Umari

Umirim
Uruburetama
Uruoca

Varjota

Varzea Alegre
Vicosa do Ceara

Maximo
Minimao
Média
Mediana

0,9601
0,8250
0,6585
0,8951
0,9222
0,6320
0,9450
0,9128
0,8299
0,8407
0,5987
0,8706
0,6696
0,3890
0,7542
0,6222
0,8595
0,7990
0,8509
0,9028
0,6551
0,7924
0,8425
0,8943

0,9993
0,5438
0,7892
0,3000
0,0936

1,0415
1,2122
1,5187
1,1172
1,0844
1,5822
1,0581
1,0956
1,2049
1,1895
1,6703
1,1486
1,4935
1,1249
1,3259
1,6071
1,1634
1,2515
1,1752
1,1076
1,5265
1,2619
1,1870
1,1182

0,9665
0.8414
0,6960
0,893
0,9079
0.6715
0,9362
0,8986
0.8530
0.8472
0,6137
0,8643
0.6984
0,9223
0,7533
0,6332
0.8981
0,7879
0,8482
0.9027
0.6630
0,8122
0.8521
0.9030

0,9934
0,5726
0,8030
0,8122
0,0872

1,0346
1,1884
1,4367
1,1197
1,1015
1,4893
1,0682
1,1128
1,1723
1,1804
1,6294
1,1570
1,4319
1,0842
1,3275
1,5793
1,1134
1,2691
1,1790
1,1078
1,5084
1,2313
1,1736
1,1074

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.



TAB-16 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:

99

estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0os municipios do
estado do Maranhdo, 2010.

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Mome_ NMunic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Mome Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Acailandia

Afonso Cunha

Agua Doce do Maranhdo
Alcéntara

Aldeias Altas

Altamira do Maranhdo
Alto Alegre do Maranhdo
Alto Alegre do Pindaré
Alto Parnaiba

Amapa do Maranhio
Amarante do Maranhéo
Anajatuba

Anapurus

Apicum-Acgu

Araguand

Araioses

Arame

Arari

Axixa

Bacabal

Bacabeira

Bacuri

Bacurituba

Balsas

Bardo de Grajau

Barra do Corda
Barreirinhas

Belagua

Bela Vista do Maranh&o
Benedito Leite
Bequiméio

Bernardo do Mearim
Boa Vista do Gurupi
Bom Jardim

Bom Jesus das Selvas
Bom Lugar

Brejo

Brejo de Areia

Buriti

Buriti Bravo

Buriticupu

0,8983
0,6621
0,4358
0,7886
0,7132
0,6718
0,6272
0,7662
0,5227
0,5826
0,6996
0,6664
0,4999
0,8319
0,4232
0,5553
0,7668
0,8315
0,8025
0,9408
0,8553
0,7287
0,5687
0,8540
0,5300
0,8491
0,7572
0,7224
0,6203
0,5072
0,5962
0,5937
0,5500
0,7701
0,5077
0,6224
0,6843
0,8855
0,7269
0,7146
0,7210

1.1132
1.5103
2,2945
1,2680
1.4021
1.4885
1.5844
1.3051
1.9132
1,7164
1,4294
1,5006
2.0002
1.2020
2.3630
1.8007
1.3041
1,2026
1,2460
1.0629
1.1692
1.3723
1.7585
1.1710
1,8870
1,1777
1.3207
1.3842
1.6121
1.9718
16772
1,6842
1,8183
1,2985
1.9697
1.6067
14613
1.1292
1.3756
1,3994
1,3870

0,9467
0,7404
0,7641
0,7553
08538
05984
08057
0,8346
07214
0,6010
0,8268
0.7198
07920
0,7004
0.5611
0,5581
0,5859
0,8181
0.6854
0,9460
0,8995
0,6096
0,3601
0,9555
0,8243
0,9322
0.8052
04920
06466
0,3496
0,5474
0,5586
0,846
07188
07912
04218
0.6557
0,9179
0,7996
0,6480
0.9317

1.0563
1.3507
1,3088
1,3239
11713
1.6712
1.2412
1.1982
1.3862
1,6638
1,2065
1,3893
1.2626
1.4278
1.7822
1.7918
1.7067
1,2224
1,4590
1.0671
11117
1.6406
27773
1.0466
12131
1,0727
1.2419
20325
1.5466
2,8606
1.8269
1,7901
1,1982
1,3912
1.2639
2.3708
1.6250
1.0895
1.2507
1,5433
1.0733

Buritirana

Cachoeira Grande
Cajapid

Cajari

Campestre do Maranhdo
Candido Mendes
Cantanhede

Capinzal do Morte
Carolina

Carutapera

Caxias

Cedral

Central do Maranhdo
Centro do Guilherme
Centro Novo do Maranh&o
Chapadinha

Cidelandia

Codd

Coelho Neto

Colinas

Conceigdo do Lago-Acu
Coroata

Cururupu

Davindpolis

Dom Pedro

Duque Bacelar
Esperantindpolis
Estreito

Feira Mova do Maranhéo
Fernando Falcdo
Formosa da Serra Negra
Fortaleza dos Mogueiras
Fortuna

Godofredo Viana
Gongalves Dias
Governador Archer
Governador Edison Lob&o
Governador Eugénio Barros
Governador Luiz Rocha
Governador Mewton Bello
Governador Munes Freire

0,6622
0,5734
0,6905
0,5468
0,6214
0,2877
0,8620
0,5999
0,7418
0,7520
0,9371
0,5274
0,6178
0,4387
0,6139
0,8438
0,6077
0,8811
0,9028
0,7509
0,7232
0,8458
0,9382
0,8804
0,5599
0,7946
0,7674
0,7350
0,4532
0,5987
0,7887
0,6192
0,9157
0,5376
0,5881
0,7642
0,6211
0,7319
0,8824
0,6075
0,7954

1.5102
1.7439
1,4483
1,8289
1.6092
3.4760
1.1601
6668
3481
3298
0672
8962
(6187
2.2797
6290
1851
6454
1349
077
37
3628
a24
0659
1359
7861
25684
L3031
.3608
2.2063
L6704
L2679
.6149
0920
.8600
7003
3086
6101
3663
L1333
6460
1,2572

04767
0,7403
0,7976
08017
0.7592
0.5625
0.8240
0.6267
0,8865
0,6848
0,9562
0.5207
0.6553
0.5389
0.7539
0.8931
0.6457
0,9181
0.9211
0.7905
0.6606
0.7080
0.8741
0,7873
0,7406
0,7500
0.8375
0.9352
0.5315
0.5821
0,6485
0,7520
0,6509
0.3845
0.5610
0.5783
0.8616
0,4499
0,6450
0,7685
0.9127

2,0977
1,3507
1,2537
1,2474
1,3172
1,7777
1,2136
1,5956
1,1280
1,4603
1,0458
1,9204
1,5259
1,8567
1,3264
1,197
1,5487
1,0892
1,0857
1,2651
1,5138
1,4104
1,1440
1,2702
1,3502
1,3334
1,1940
1,0693
1,8815
1,7179
1,5420
1,3298
1,5363
2.6007
1,7825
1,7293
1,1607
22227
1,5504
1,3012
1,0956

Graga Aranha
Grajai

Guimardes
Humberto de Campos
lcatu

Igarapé do Meio
|garapé Grande
Imperatriz

ltaipava do Grajau
[tapecuru Mirim
ltinga do Maranh&o
Jatoba

Jenipapo dos Vieiras
Jodo Lisboa
Joseldndia

Junco do Maranhdo
Lago da Pedra

Lago do Junco

Lago Verde

Lagoa do Mato

Lago dos Rodrigues
Lagoa Grande do Maranh&o
Lajeado Movo

Lima Campos
Loreto

Luis Domingues
Magalhdes de Almeida
Maracagumé

Maraja do Sena
Maranh&ozinho
Mata Roma

Matinha

Matdes

Matdes do Morte
Milagres do Maranhdo
Mirador

Miranda do Norte
Mirinzal

Mongio

Montes Altos
Morros

0,6843
0,8062
0,8578
0,576
0,7887
0,8186
0,7971
0,9663
0,6000
0,9148
0,7466
0,6706
0,4403
0,8091
0,8947
0,7848
0,6965
0,5759
0,7313
0,5481
0,7126
0,6149
0,4068
0,7291
0,4677
0,5525
0,7011
0,4833
0,6200
0,5538
0,6904
0,7288
0,6431
0,5592
0,3818
0,7258
0,8609
0,6184
0,8596
0,5648
0,7404

1,4614
1,2403
1,1657
1,7283
1,2679
12216
1,2546
1,0348
1,6667
1,031
1,3395
14913
22712
1,2360
1,177
1,2742
1,4358
1,7364
1,3674
1,8246
1,4034
1,6263
24582
1,3715
2,1382
1,8100
1,4264
2.0691
1,6130
1,8058
1,4484
1,3721
1,6550
1,7881
26191
1,3778
11616
1,6171
1,1634
17704
1,3506

0,3457
0,9142
0,6612
0,8629
0.5642
0.7193
0,791
0,9930
0,7380
0,8918
0,8844
0.4680
0.5798
0.8288
0.7436
0,9055
0,8858
0,5909
0.6918
0.6064
0.7426
0.7546
0,5637
0,6698
0,7189
0,5920
0.6753
0.7612
0.4701
0,54592
0.7491
0,7366
0,7318
0.4836
0.5089
0.6925
0.6564
0,6843
0,7028
07097
0.7248

28925
1,0938
15124
1,1589
17724
1,3902
1.2514
1,0071
1,3550
11213
1,1307
21366
1,7248
1.2066
1,3449
1,1043
1,1289
1,6923
1.4455
1,6492
1,3466
1,3251
1,7740
1,4930
1,3910
1,6892
1,4808
1,3137
2,127
1,8209
1,3349
1,3576
1,3664
20680
1,9652
1.4440
1,6235
14614
14228
1,4090
1.3798

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.
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TAB-16.1 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0os municipios do
estado do Maranhdo, 2010.

Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste|[Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste|[Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste
Nina Rodrigues 0,7751 1,2902 0,7032 14222 Santa Luzia do Parua 0,6435 1,5540 0,7733 1,2931 Tufilandia 0,8183 1,2221 0.7539 1,3265
Nova Colinas 0,4029 24823 0,3442 2.9056 Santa Quitéria do Maranh&o 0,6767 14778 0,7627 1,311 Tuntum 0,8146 1,2276 0.6566 1,5229
Nova lorque 0,5018 1,9927 0,7342 1,3621 Santa Rita 0,7540 1,3263 0,7941 1,2593 Turiagu 0,4093 24432 0.4829 2,0707
Nova Olinda do Maranhdo 0,5591 1,7884 0,6606 1,5139 Santana do Maranhio 0,4202 2,3799 0,7219 1,3851 Turildndia 0,5515 1.8134 0.,5912 1,6916
Olho d'Agua das Cunhis 0,7489 1,3354 0,7718 1,2956 Santo Amaro do Maranhdo 0,5833 1,7144 0,5101 1,9606 Tutdia 0,8347 1,1981 0.7738 1,2923
Olinda Mova do Maranhdo 0,6145 1.6274 0,5297 1,8879 Santo Antdnio dos Lopes 0,6705 1.4915 0,5302 1,8861 Urbano Santos 0,5178 1,931 0.6104 1,6383
Paco do Lumiar 0,8641 1,1573 0,8700 1,1494 SHo Benedito do Rio Preto 0,6465 1,5468 0,7445 1,3431 Vargem Grande 0,8939 1,1125 0.8711 1,14380
Palmeirandia 0,8181 1,2224 0.5877 1,7014 Sdo Bento 0,6704 1.4916 0,6909 1,4473 Viana 0,9117 1.0969 0.9390 1,0649
Paraibano 0,7790 1,2837 0,7309 1,3681 S&o Bernardo 0,7244 1,3804 0,7150 1,3985 ila Nova dos Martirios = 0,6821 1,4661 0.7768 1,2873
Parnarama 0,7944 1,2588 0,8174 1,2234 S&o Domingos do Azeitdo 0,6049 1.6531 0,7473 1,3382 Vitdria do Mearim 0,8770 1,1403 0.9028 1,1076
Passagem Franca 0,8350 1,1976 0,58142 1,2282 S&o Domingos do Maranhdo 0,6150 1,6259 0,58181 1,2223 Vitorino Freire 0,8158 1,2258 0,5348 1,1979
Pastos Bons 0,6812 14680 0.6593 1.5168 Sdo Félix de Balsas 0,6359 1.5725 0.7198 1.3893 Zé Doca 0,7643 1.3084 0.9284 1.0771
Paulino Meves 0,5416 1,8465 0,6688 1.4951 Sé&o Francisco do Brejdo 0,5296 1,8881 0,5835 1,7138

Paulo Ramos 0,6348 1,6754 0,7882 1,2688 S&o Francisco do Maranh&o 0,5088 1,9653 0,6007 1,6646

Pedreiras 0,8358 1,1964 0,58935 1,1192 S&o Jodo Batista 0,7475 1.3377 0,5282 1,8932 Maximo 0,5984 0,9939

Pedro do Rosario 0,6288 1,5903 0,6094 1,6410 S&o Jodo do Cari 0,6646 1,5048 0,5891 1,6974 Minimo 0,2877 0,2069

Penalva 0,9744 1,0263 0,8300 1,2048 S&o Jodo do Paraiso 0,6652 1,5033 0,5204 1,9215 Média 0,6953 0,7126

Peri Mirim 0,6503 1.6376 0.6324 1.5813 Sdo Jodo do Soter 0,5419 1.8453 0.5594 1.6966 Mediana 0,6996 0,7318

Peritord 0,7538 1,3267 0,7788 1,2841 S&o0 Jodo dos Patos 0,8313 1,2029 0,8274 1,2085 Desv. Padrio 0,1410 0,1489

Pindaré-Mirim 0,8310 1.2034 0.9119 1.0966 Sdo José de Ribamar 0,8339 1.1992 0.9023 1.1082

Pinheiro 0,9244 1,0818 0,8963 1,157 S&o José dos Basilios 0,7095 1,4094 0,6858 1.,4581

Pio Xl 0,6742 1,4833 0,7801 1,2819 S3o Luis 0,9934 1,0016 0,9939 1,0062

Pirapemas 0,8845 1,1306 0,7947 1,2583 S&o Luis Gonzaga do Maranho 0,6594 1.5165 0,7436 1,3448

Pocdo de Pedras 0,3433 1,1789 0,7404 1,3506 S&o Mateus do Maranhdo 0,8293 1,2058 0,9192 1,0879

Porto Franco 0,7358 1,3591 0,8616 1,1606 S&o Pedro da i\gua Branca 0,7371 1,3567 0,7795 1,2829

Porto Rico do Maranhdo 0,7930 1,2610 0,6004 1,6655 S8o Pedro dos Crentes 0,5894 1,6967 0,3674 27215

Presidente Dutra 0,3999 11113 0,8996 11116 Sdo Raimundo das Mangabeiras ~ 0,6887 1.4520 0,8061 1,2405

Presidente Juscelino 0,8163 1,2250 05775 1,7316 S8o Raimundo do Doca Bezerra 0,6687 1,4954 0,6047 1,6538

Presidente Médici 0,4918 2,0332 0,2069 4.8324 S&do Roberto 0,6193 1.6148 0,6212 1,6098

Presidente Samey 0,6352 1,5742 0,5153 1,9406 Sdo Vicente Ferrer 0,6201 1.6127 0,7629 1,3109

Presidente Vargas 0,6619 1.5109 0,6880 14535 Satubinha 0,3885 25739 0,5194 1,9254

Primeira Cruz 0,6925 1.4440 0,6267 1,5957 Senador Alexandre Costa 0,6344 1,5763 0,4592 21775

Raposa 0,8930 1,1136 0,5664 1,1542 Senador La Rocque 0,7564 1,3220 0,7178 1,3932

Riachdo 0,8048 1,2426 0,58799 1,1365 Serrano do Maranhdo 0,7248 1.3797 04576 21852

Ribamar Figuene 0,5664 1.7656 0.7973 1.2542 Sitio Novo 0,7197 1.3895 0.7569 1.3212

Rosario 0,9706 1,0303 0,8752 1,1426 Sucupira do Morte 0,7300 1,3699 0,6279 1,5925

Sambaiba 0,4339 2.0043 0.6935 1.4419 Sucupira do Riachdo 0,7408 1.3500 0.8420 1.1877

Santa Filomena do Maranhdo = 0,4296 23276 0,4649 21508 Tasso Fragoso 0,5616 1,7805 0,7767 1,2875

Santa Helena 0,5603 1.7849 0.6154 1.6250 Timbiras 0,7172 1.3943 0.6744 1.4827

Santa Inés 0,9070 1,1025 0,9504 1,0522 Timon 0,9316 1,0735 0,9792 1,0212

Santa Luzia 0,8744 1.1437 0.8203 1.2191 Trizidela do Vale 0,6131 1.6310 0.8129 1.2302

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.



TAB-17 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
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estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacdo Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0s municipios do
estado do Sergipe, 2010.

Mome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste |Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste [Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste
Amparo de Sdo Francisco  0,7405 1.3504 0,8710 1.1482 Japoatd 0,9263 1.0796 0,6189 1,6159 Santana do S&o Francisco  0,5010 1.9961 0,7467 1.3393
Agquidabd 0,9376 1,0665 0,8974 1,1143 Lagarto 0,9457 1,0574 0,9076 1,1018 Santa Rosa de Lima 0,9721 1,0287 0,8841 11311
Aracaju 0,9928 1,0072 0,8896 1,1242 Laranjeiras 0,9593 1,0418 0,8465 1,1813 Santo Amaro das Brotas 0,9262 1,0796 0,8129 1,2301
Araua 0,9246 1,0816 0.6146 1,6270 Macambira 0,7924 1,2620 0.9189 1,0883 Sido Cristdvdo 0,9413 1,0624 0.6357 1,5730
Areia Branca 0,7238 1,2759 0,9376 1,0666 Malhada dos Bois 0,7183 1,3912 0,9316 1,0735 S3o Domingos 0,3414 1,1884 0,7919 1,2628
Barra dos Cogueiros 0,9204 1.0664 0,9563 1.0457 Malhador 0,8943 1.1181 0,6989 1,1125 S&o Francisco 0,6921 1.4448 0,7919 1.2627
Boguim 0,9261 1,0798 0,7442 1,3437 Maruim 0,9598 1,0419 0,9195 1,0875 Sdo Miguel do Aleixo 0,6661 1,6013 0,7151 1,3984
Brejo Grande 0,9363 1,0681 0,7690 1,3004 Moita Bonita 0,7116 1,4052 0,9001 1,1110 Sim&o Dias 0,9875 1,0127 0.7644 1,3083
Campo do Brito 0,9117 1,0969 0,9013 1,1096 Mante Alegre de Sergipe 0,8636 1,1579 0.8918 11214 Siriri 0,8200 1,2195 0.7508 1,3319
Canhoba 0,8560 1,1682 0,7446 1,3430 Muribeca 0,8002 1,2497 0.8713 11477 Telha 0,8617 1,1605 0.8738 11444
Canindé de S0 Francisco  0,7720 1,2953 0,9073 1,1022 Nedpolis 0,8512 1,1748 0,8217 1,2169 Tobias Barreto 0,8723 1,1464 0,7979 1,2633
Capela 0,9335 1.0713 0,9334 1.0714 MNossa Senhora Aparecida 0,7615 1.3133 0,9631 1,0383 Tomar do Geru 0,9519 1.0506 0.8433 1.1859
Carira 0,8660 1,1548 0,7969 1,2548 Nossa Senhora da Gléria 0,9170 1,0905 0,7913 1,2638 Umbatiba 0,7422 1,3474 0,7229 1,3833
Carmdpolis 0,8942 1.1183 0,9263 1.0795 Mossa Senhora das Dores 0,8965 1.1155 0,6753 1,1425

Cedro de S&o Jodo 0,9606 1,0410 0,7599 1,3159 MNossa Senhora de Lourdes  0,73826 1,2779 0,9257 1,0803

Cristinapolis 0,9390 1,0649 0,6515 1.5348 Mossa Senhora do Socorro 0,9640 1.0374 0,9732 1,0276 IMaximo 0,9984 0,9834

Cumbe 0,8539 1,171 0,9420 1,0616 Pacatuba 0,8028 1,2457 0,9128 1,0956 Minimo 0,5010 0,6146

Divina Pastora 0,7389 1,2676 0,961 1.0404 Pedra Maole 0,7798 1.2824 0,68205 1,2188 IMédia 0,8569 0,8490

Estancia 0,9653 1,0359 0,7609 1,3142 Pedrinhas 0,8959 1,1163 0,8503 1,1760 Mediana 0,8728 0,8713

Feira Nova 0,8217 1.2169 0,9834 1.0168 Pinhdo 0,6848 1.4603 0,6289 1,2065 Desv. Padrio 0,1005 0,0861

Frei Paulo 0,8613 1,1602 0,8025 1,2461 Pirambu 0,8454 1,1773 0,8880 1,1261

Gararu 0,8728 1,1457 0.8825 1.1331 Poco Redondo 0,8205 1.2188 0,8367 1,1952

General Maynard 0,7090 1.4103 0,8705 1.1488 Poco Verde 0,9245 1.0817 0,6769 1,1404

Gracho Cardoso 0,6347 1,6755 0,8860 1,1286 Porto da Folha 0,8601 1,1626 0,9648 1,0365

llha das Flores 0,6337 1,5781 0,741 1,3493 Propria 0,9984 1,0016 0.8881 1,1261

Indiaroba 0,8794 1,1372 0,9139 1,0942 Riachdo do Dantas 0,9371 1,0671 0,8213 1,2175

ltabaiana 0,9515 1,0510 0,9047 1,1053 Riachuelo 0,9547 1,0475 0.6786 1,1382

ltabaianinha 0,7025 1,4234 0,8334 1,1999 Ribeirdpolis 0,9283 1,0772 0,8370 1,1947

Itabi 0,9084 1,1009 0.8612 1,1611 Rosdrio do Catete 0,8822 1,1335 0.9393 1,0647

ltaporanga d'Ajuda 0,9621 1,0394 0,7750 1,2903 Salgado 0,8335 1,1997 0,9258 1,0802

Japaratuba 0,8391 11918 0.9810 1.0193 Santa Luzia do Itanhy 0,9131 1.0952 0.6200 1.2194

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.



TAB-18 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
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estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0os municipios do

estado do Rio Grande do Norte, 2010.

MNome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Nome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste CobBE_E( Fator de Ajuste

MNome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Acari

Acu

Afonso Bezerra
Agua Nova
Alexandria
Almine Afonso
Alto do Rodrigues
Angicos

Anténio Martins
Apodi

Areia Branca
Arés

Augusto Severo
Baia Formosa
Baratna
Barcelona

Bento Fernandes
Bodd

Bom Jesus
Brejinho

Caicara do Morte
Caigara do Rio do Vento
Caicd

Campo Redondo
Canguaretama
Caralbas
Carnatiba dos Dantas
Carnaubais
Ceara-Mirim
Cerro Cora
Coronel Ezequiel

0,9451
0,3618
0,9026
0,7105
0,3061
0,9048
0,7771
0,9538
0,7881
0,6569
0,9387
0,9073
0,3319
0,7484
0,3813
0,7111
0,8104
0,7617
0,8227
0,7053
0,9109
0,3238
0,9976
0,3495
0,3351
0,9330
0,3902
0,3096
0,9312
0,8743
0,8045

1,0581
1,1604
1,1079
1,4074
1,2405
1,1062
1,2868
1.0485
1.2688
1,5224
1.0653
1.1022
1.2021
1,3362
11347
1.4064
1.2340
1.3129
1.2155
1.4178
1.0978
1,2139
1,0024
11772
1,1975
1,0718
1,1234
1,2352
1,0739
1,1437
1,2429

0,7714
0,8826
0,7248
0,8623
0,7314
0,6416
0,7666
0.8657
0.8162
08074
0.7969
0.9386
0.3683
0,7942
0.6011
0.6676
07297
0.7215
0.8925
0.7248
0.9457
0.4802
0,8639
0,8049
0,579
0,6335
0,8036
0,8130
0,5609
0,9131
0,9425

1,2964
1,1330
13797
1,1597
1,3672
1,5587
1,3044
1,1651
1,2252
1,2385
1,2549
1,0654
2.7153
1,2691
1,6636
1,4642
1,3704
1,3860
11204
1.3797
1.0674
20825
1,1575
1,2425
1,7267
1,6785
1,2444
1,231
1,7828
1,0952
1,0610

Coronel Jodo Pessoa
Cruzeta

Currais Movos
Doutor Severiano
Pamamirim
Encanto

Equador

Espirito Santo
Extremoz

Felipe Guerra
Femando Pedroza
Flarénia
Francisco Dantas
Frutuoso Gomes
Galinhos
Goianinha
Governador Dix-Sept Rosado
Grossos

Guamaré

lelmo Marinho
|panguacu

Ipueira

ltaja

[tad

Jacand

Jandaira

Janduis

Januario Cicco
Japi

Jardim de Angicos

Jardim de Piranhas

0,5406
0,9502
0,9905
0,7120
0,8381
0,7058
0,9262
0,7133
0,8485
0,7167
0,4995
0,9486
0,7558
0,7832
0,7783
0,9667
0,8323
0,8205
0,7244
0,7459
0,6578
0,6951
0,6240
0,7529
0,8595
0,8012
0,9388
0,7446
0,6415
0,7042
0,9249

1,8498
1,0524
1,0096
1,4046
1,1932
1.4168
1,0797
1.4019
1,1786
1,3952
2.0022
1,0642
1,3231
1,2768
1,2648
1,0345
1,2014
1,2188
1.2749
1.3407
1.5202
1,4386
1,6026
1,3282
1,1634
1,2482
1,0652
1,3429
1,5588
1,4201
1,0812

0,8080
0,7923
0,733
0,3563
0,8515
0,7089
0,8482
07613
0,837
0.7947
07781
0,7966
0.8927
0.6351
0.8660
0.8025
0.8482
0.8306
0.9274
0.7981
0.6643
0.8141
0,9679
0,9103
0,7198
0,8964
0,6556
0,9055
0,6129
01716
0,7892

12377
12622
1,3640
2.8069
1,1744
14106
1.1730
13135
11945
12684
1.2852
12654
11201
15746
11647
1.2460
11789
1.2040
1.0782
1.2630
11671
12284
1,0332
1,0985
1,3892
1,1155
15254
1,1043
16317
58263
1,2671

Jardim do Seridd
Jodo Camara
Jodo Dias

José da Penha
Jucurutu

Jundia

Lagoa d'Anta
Lagoa de Pedras
Lagoa de Velhos
Lagoa MNova
Lagoa Salgada
Lajes

Lajes Pintadas
Lucrécia

Luis Gomes
Macaiba

Macau

Major Sales
Marcelino Vieira
Martins
Maxaranguape
Messias Targino
Montanhas
Monte Alegre
Monte das Gameleiras
Mossord

Matal

Misia Floresta
Mova Cruz
Olho-d'Agua do Borges
Quro Branco

0,9119
0,8769
0,7720
0,7602
0,9227
0,5264
0,5404
0,6807
0,7098
0,9502
0,8451
0,8192
0,9369
0,6597
0,8587
0,9256
0,9817
0,6881
0,3653
0,8775
0,3049
0,7987
0,7478
0,7424
0,3806
0,9886
1,0000
0,7489
0,9546
0,8513
0,9587

1,0966
1,1403
1,2954
13154
1,0837
1,8999
1,8505
14692
14088
1,0624
11832
12207
1,0673
15159
1,1646
1,0804
1,0186
14633
11657
11396
12424
12521
13372
1,3470
1,1355
1,015
1,0000
1,3353
1,0475
1,1746
1,0431

0,9005
0,8940
0.8401
0,9652
0,7215
0,8567
0,497
0.5812
0.8925
0.6740
0.6664
0.7128
0.6947
0.7523
0.7832
0.8916
0.7936
0.7438
0.8563
0.8653
0.9400
0.,9366
0,9336
0.5878
0,8836
0,9294
0.9408
0,7492
0,7492
0,9977
0.9414

1,1105
1,1186
1,1903
1,0360
1,3860
1,1673
2.0118
1,7206
1,1205
1,4836
1,5006
1.4029
14394
1,3292
1.2769
1,1216
1,2601
1,3445
1.1678
11557
1.0638
1,0677
1,0712
17014
1,1317
1,0759
1,0629
1,3348
1,3348
1,0023
1,0622

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.
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TAB-18.1 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0s municipios do
estado do Rio Grande do Norte, 2010 . (continuagao)

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Parana

Parati

Parazinho
Parelhas

Rio do Fogo
Passa e Fica
Passagem

Patu

Santa Maria

Pau dos Ferros
Pedra Grande
Pedra Preta
Pedro Avelino
Pedro Velho
Pendéncias
Pildes

Poco Branco
Portalegre

Porto do Mangue
Presidente Juscelino
Pureza

Rafael Fernandes
Rafael Godeiro
Riacho da Cruz
Riacho de Santana
Riachuelo

Rodolfo Fernandes
Tibau

Ruy Barbosa
Santa Cruz
Santana do Matos

0,6213
0,8731
0,7885
0,9461
0,7108
0,8598
0,7229
0,9075
0,5963
0,8290
0,9463
0,3583
0,7738
0,9358
0,8511
0,7048
0,6750
0,6674
0,6440
0,9272
0,5266
0,7381
0,7364
0,4526
0,6650
0,7862
0,8647
0,8012
0,6537
0,9345
0,8909

1,6095
1,1453
1,2683
1,0569
1,4069
1,1631
1,3834
1,1020
1,6771
1,2063
1,0667
27907
1,2923
1,0687
1,1750
1.4188
14815
1.4983
1,5529
1,0785
1,6989
1,3547
1,3560
2.2093
1.5037
1,2720
1,1564
1.2482
15297
1,0701
1.1224

0.8065
0,6815
0.8101
0.5683
0.9416
0.8226
0.,5986
0.6103
0,8234
0.5463
0.8041
0.8521
0,8706
0.6782
0,6937
0,7979
0,8864
0.7722
0,9099
0,9416
0.8128
0,7716
0,9137
0.7691
0.7317
0,7951
0,8353
0.7124
0.6727
0,774
0.7210

1,2399
14674
1,2344
1,7596
1,0620
1,2157
1,6707
1,6386
1,2145
1,8306
1,2437
1,1736
1,1486
14745
14416
1,2533
1,1281
1,2950
1,0990
1,0621
1,2303
1,2961
1,0944
1,3003
1.3667
1,2577
1,1972
1.4038
1,4866
1,3202
1,3870

Santana do Seridd

Santo Antdnio

Sdo Bento do Norte
S3o Bento do Trairi
Sio Fernando

Séo Francisco do Oeste
Sdo Gongalo do Amarante

Séo Jodo do Sabugi
Sdo José de Mipibu

Sdo Jose do Campestre

S3o José do Seridd
Sio Miguel

Sdo Miguel do Gostoso

S3o Paulo do Potengi
Sio Pedro

Sdo Rafael

Sdo Tomé

Sio Vicente

Senador Eldi de Souza

Senador Georgino Avelino

Serra de S3o Bento
Serra do Mel

Serra Negra do Morte
Serrinha

Serrinha dos Pintos
Severiano Melo
Sitio Movo
Taboleiro Grande
Taipu

Tangara

Tenente Ananias

0,7473
0,8365
0,9128
0,5888
0,8232
0,8627
0,8368
0,9165
0,8193
0,8634
0,8329
0,9722
0,6007
0,8453
0,7894
0,8117
0,8971
0,8287
0,7726
0,7040
0,7936
0,6411
0,9196
0,8732
0,8511
0,8142
0,6141
0,8374
0,7972
0,8389
0,7960

1.3382
1,1954
1,0955
1.6984
12147
1,1592
1,1950
1.0911
1,2206
1,1582
1.2007
1,0286
1,6647
1.1831
1,2667
1,2320
1,1147
1.2067
1,2944
1,4205
1.2602
1,5597
1,0874
1.1452
1.1750
1,2282
1,6284
1.1941
1,2544
1,1920
1.2563

0.8766
0,7049
0,3840
0.6249
0,8472
0,7070
07017
0.8870
0,7030
0,8726
07788
0,8498
0,7635
0.6034
0.9887
0,8558
0,8357
0.7770
0,8451
0,9018
0.9383
0,6960
0,6163
0.8030
0.9106
0,6388
0,7602
0.7813
0,7814
0,8253
0.7802

1,1408
14187
2.6042
1.6004
1,1804
14145
14252
1.1274
14225
1,1460
1.2641
1,1767
1,3097
1.6672
1,014
1,1685
1,1966
1.2670
1,1833
1,1088
1,0657
14368
1,6225
1.2454
1.0982
1,5653
1,3155
1.2799
12797
12117
1.2618

Tenente Laurentino Cruz

Tibau do Sul
Timbaiba dos Batistas
Touros

Triunfo Potiguar
Umarizal
Upanema
\Virzea
Venha-Ver
Vera Cruz
Vicosa

Vila Flor

Maximo
Minimo
Média
Mediana
Desv. Padrdo

0,9089
0,5859
0,8444
0,8949
0,6870
0,9065
0,6989
0,5591
0,7521
0,9041
0,8744
0,7485

1,0000
0,3583
0,8004
0,8193
0,1197

1.1003
1,7068
1,1842
1.1175
1,4555
1,1032
1,4309
1.7885
1,3297
1,1061
1.1437
1,3361

0.9363
0,7035
0,7825
0.5202
0.8681
0,741
0,7805
0.4908
0,8605
0,7973
0.5878
0,6582

0,9977
0,1716
0,7742
0,7951
0,1323

1,0681
14214
1,2780
1.9224
1,1520
1,3494
12812
20376
1,1622
1,2543
1.7012
15194

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.



TAB-19 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
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estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0s municipios do

estado do Piaui, 2010.

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

MNome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Nome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Acaud

Agricolandia

Agua Branca
Alagoinha do Piauf
Alegrete do Piaui
Alto Longa

Altos

Alvorada do Gurguéia
Amarante

Angical do Piauf
Anisio de Abreu
Antdnio Almeida
Aroazes

Aroeiras do ltaim
Arraial

Assuncdo do Piaui
Avelino Lopes
Baixa Grande do Ribeiro
Barra D'Alcantara
Barras

Barreiras do Piaui
Barro Duro

Batalha

Bela Vista do Piauf
Belém do Piauf
Beneditinos
Bertolinia

Betania do Piaui
Boa Hora

Bocaina

Bom Jesus

Bom Principio do Piaui
Bonfim do Piaui
Bogueirdo do Piaui
Brasileira

Brejo do Piaui
Buriti dos Lopes
Buriti dos Montes
Cabeceiras do Piaui
Cajazeiras do Piaui

0,9955
0,9302
0,9281
0,9933
0,9922
0,8791
0,9758
0,8179
0,9250
0,9203
0,8647
0,8362
0,8465
0,9819
0,9314
0,8912
0,8419
0,760
1,0000
0,8037
0,9493
0,9879
0,8460
0,9729
0,9912
0,5829
0,8725
0,9953
0,8282
0,9975
0,8410
0,7375
0,7477
0,8420
0,6232
1,0000
0,8848
0,9045
0,6782
0,9893

1,0045
1,0751
1,0775
1,0067
1,0079
1.1376
1,0248
12227
1,0810
1,0865
1,1565
1,1959
1.1814
1,0184
1,0736
1,1220
1,1878
1,3021
1,0000
12442
1,0534
1,0123
1,1820
1,0279
1,0089
1,7157
11461
1,0047
1,2075
1,0025
1,1891
1,3559
13374
1.1876
1,6047
1,0000
1,1302
1,1056
14745
1.0108

0,7299
0,8565
0,6583
0,8664
09222
0.9242
0,8753
0.,8697
0,7981
07753
0,8548
0,8208
0.6456
0,3495
0,9495
0,861
0,8437
0,6708
0,6644
0.8091
0,8144
0,8408
0,8893
0,8148
0,8669
06191
0.8262
0,6806
0,8305
0,8103
0,6924
0,8208
0.6093
0.6951
0,6095
0,6696
0.4983
0,8028
0,7661
0.6298

1,3700
11676
1,5192
11542
1.0844
1,0820
11425
11498
1,2529
1,2899
1,1699
1.2183
1,5490
2,8609
1,0532
11613
11852
1.4909
1,600
1.2360
1,2278
11893
11244
1,2272
11535
16152
1.2104
14693
1,2040
1,2341
14442
1,2184
16413
14387
1,6407
14935
2,0067
1,2456
1,3052
1,5879

Cajueiro da Praia

Caldeirdo Grande do Piauf

Campinas do Piaui
Campo Alegre do Fidalgo
Campo Grande do Piauf
Campo Largo do Piaui
Campo Maior
Canavieira

Canto do Buriti
Capitdo de Campos
Capitdo Gervasio Oliveira
Caracol

Caraibas do Piaui
Caridade do Piaui
Castelo do Piaui
Caxingd

Cocal

Cocal de Telha

Cocal dos Alves
Coivaras

Coldnia do Gurguéia
Coldnia do Piaui
Conceicdo do Canindé
Coronel José Dias
Corrente

Cristaldndia do Piaui
Cristino Castro
Curimata

Currais

Curralinhos

Curral Novo do Piaui
Demerval Lobéo
Dirceu Arcoverde
Dom Expedito Lopes
Domingos Mourdo
Dom Inocéncio
Elesbéo Veloso
Eliseu Martins
Esperantina

Fartura do Piaui

0,7008
0,9876
0,9956
0,9898
0,9858
0,9971
0,8527
0,9839
0,9291
0,7193
0,9896
0,8449
0,7398
0,9998
0,8802
0,9863
0,8645
0,9151
0,8329
0,7447
0,847
0,9895
0,9880
0,9930
0,9015
0,9102
0,9181
0,7774
0,7615
0,9806
0,9912
0,8906
0,7090
0,9919
0,9567
0,8169
0,6929
0,9947
0,8527
0,7455

14269
1,0126
1,0044
1,0103
1,0144
1.0029
11728
1,0164
1,0763
1,3903
1,0105
1,1835
13517
1,0002
1,1361
1,0138
1,1568
1,0927
1,2006
13427
1,1800
1,0106
1,0121
1,0070
1,1093
1,0987
1.0892
1,2864
13132
1,0198
1,0088
11228
14105
1.0082
1,0452
12241
14432
1,0053
11728
13415

05454
0,7352
05427
0.6014
0.8426
0.7507
0,7210
0,8934
07133
07032
0,8730
07130
0.7788
0.8167
0.,8680
0.6131
0,6742
07115
0.8515
0.7580
0,9969
09251
0.9155
0.8464
0.9102
0,9359
0.7671
07823
0,7525
0.8413
0.8525
0,6586
0.6524
0.8359
0.5670
0.9185
0,7468
0.9214
0,8978
0.8323

1,8334
1,3602
18427
1,6629
1,1868
1.3321
1,3869
1,1193
14019
14220
1,1455
14025
1.2641
1,2244
1,1521
16312
14832
14056
1,1744
1.3193
1,0031
1,0809
1,0923
1,1815
1,0987
1,0685
1.3208
12783
1,3289
1,1887
1,1730
15184
15328
1.1963
1,7638
1,0887
1,3391
1,0853
1,1138
1.2016

Flores do Piaui
Floresta do Piauf
Floriano
Francindpolis
Francisco Ayres
Francisco Macedo
Francisco Santos
Fronteiras
Geminiano
Gilbués
Guadalupe
Guaribas

Hugo Napoledo
|llha Grande
Inhuma

Ipiranga do Piaui
Isaias Coelho
ltaindpolis
ltaueira

Jacobina do Piaui
Jaicds

Jardim do Mulato
Jatoba do Piaui
Jerumenha

Jodo Costa
Joaquim Pires
Joca Margues
José de Freitas
Juazeiro do Piaui
Jilio Borges
Jurema

Lagoinha do Piaui
Lagoa Alegre
Lagoa do Barro do Piaui
Lagoa de S&o Francisco
Lagoa do Piaui
Lagoa do Sitio
Landri Sales

Luis Correia

Luzildndia

0,7982
1,0000
0,9411
0,3407
0,6993
0,9338
0,9903
0,9885
0,9909
0,3967
0,7257
0,8742
0,9757
0,9579
0,8572
0,9949
0,9970
0,9958
0,7510
0,9957
0,9927
0,8272
0,8872
0,7818
0,9975
0,7340
0,9909
0,7904
0,3662
0,7427
0,3587
0,9463
0,7235
0,9873
0,8017
0,7091
0,7012
0,9901
0,9251
0,3067

1,2528
1,0000
1,0626
1,1896
14301
1.0165
1,0098
1,0116
1,0092
1,1152
1,3779
1,1439
10243
1,0439
1,1666
1,0052
1,0030
1,0042
1,3315
1.0043
1,0073
1,2089
11271
12791
1,0025
1,3625
10092
1,2651
1,1544
1,3464
1,1646
1,0567
1.3822
1.0129
1,2473
14102
1,4261
1,0100
1,0810
1.2396

0,7679
0.8170
0,9024
0,7619
0,7388
0.8223
0.8289
0,7566
0.6764
0,9734
0.9178
0.9262
0.8634
0.6807
0,7264
0,8005
0,9267
0,7962
0,7918
0.6178
0,6587
0,6452
0.6744
0,8683
0,5970
0.7463
0.7213
0.6434
0.6331
0.6519
0,75634
0,8624
0.8044
0.6487
0,7057
0.7291
0,7394
0,7627
0,715
0.7797

1,3023
1,2239
1,1082
1,3125
1,3535
1.2161
1,2065
13217
14784
1,0273
1,0896
1,0796
11582
1,4691
1,3767
1,2493
1,0791
1,2559
1,2630
16188
15182
1,5500
1,4829
1,1517
16751
1,3399
1,3863
1,5543
1,5796
1,5340
1,3273
1,1596
1.2432
15415
14170
1,3716
1,3525
1,3112
1,3307
1.2625

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.
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TAB-19.1 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0os municipios do
estado do Piaui, 2010. (continuagédo)

MNome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste |[Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste|Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste
Madeiro 0,8564 1,1677 0,8594 1,1637 Pimenteiras 0,8833 1,1321 0,7854 1,2733 Sdo Luis do Piaui 0,9800 1,0204 0,8443 1,1544
Manoel Emidio 0,9155 1,0923 0,7022 14242 Pia 1X 0,9990 1.0010 0.8390 1,1918 Séo Miguel da Baixa Gi 0,8327 1.2009 0.7241 1,3810
Marcolandia 0,9919 1,0081 0.8861 1,1286 Piracuruca 0,9957 1.0043 0,6604 1.5142 Sdo Miguel do Fidalgo = 0,9750 1.0256 0.6814 1,4675
Marcos Parente 0,8859 1,1289 0,7410 1,3495 Piripiri 0,9325 1.0724 0,3481 28728 Sdo Miguel do Tapuio  0,7882 1.2688 0.4632 2,1590
Massapé do Piaui 0,9901 1,0100 0,8944 1,181 Porto 0,8626 1,1592 0,7330 1,3642 Sdo Pedro do Piaui 0,9799 1,0205 0.5615 1,7609
Matias Olimpio 0,9824 1,0179 0,6317 1,5629 Porto Alegre do Piaui 0,8430 1,1663 0.6489 1,5410 Sdo Raimundo Monato  0,8421 1,1874 0.4790 20879
Miguel Alves 0,7375 1,3559 0,6970 1.4348 Prata do Piaui 0,9170 1.0905 0,7515 1,3306 Sebastido Barros 0,8818 1.1341 0,7180 1,3928
Miguel Ledo 0,8887 1,1252 0,9351 1.0694 Queimada Nova 0,9972 1.00238 0,541 1.8481 Sebastifo Leal 0,9256 1.0804 0,7930 1,2611
Milton Brandéo 0,9347 1.0699 0.8116 1.2321 Redengdo do Gurguéia 0,9797 1.0208 0,8345 1.1983 Sigefredo Pacheco 0,8151 1.2268 0,6719 1.4884
Monsenhor Gil 0,9047 1,1053 0.8956 1.1166 Regeneracdo 0,7000 1.4285 0,6660 11547 Simdes 0,9947 1.0053 0.5492 1,8207
Mansenhor Hipdlito 0,9964 1.0037 0,9582 1.0437 Riacho Frio 0,7604 1.3151 0,7486 1,3359 Simplicio Mendes 0,9937 1.0063 0,6304 1,6863
Mante Alegre do Piaui 0,7419 1.3479 0,7252 1.3733 Ribeira do Piaui 0,9893 1.0108 0,7752 1.2900 Socorro do Piaui 0,9911 1.0089 0,7466 1,3393
Marro Cabeca no Tempo 0,7841 1.2753 0.5267 1.6985 Ribeiro Gongalves 0,8406 1.1896 0.8418 1.1879 Sussuapara 0,9838 1.0164 0.7787 1.2641
Marro do Chapéu do Piauf 0,8902 1.1234 0,7044 1.4197 Rio Grande do Piaui 0,9506 1.0519 0,7662 1,30562 Tamboril do Piaui 0,9293 1.0761 0,9056 1,1042
Murici dos Portelas 0,7501 1,333 0,8650 1.1561 Santa Cruz do Piaui 0,9834 1.0169 0,4161 24031 Tangue do Piaui 1,0000 1.0000 0,6886 1,4622
Nazaré do Piaui 0,8264 1.2101 0,9236 1.0827 Santa Cruz dos Milagres 0,6372 1.5694 0,5966 1.6762 Teresina 0,9800 1.0204 07747 1,2908
Nazdria 0,0060 166.0246 0.5580 1.7921 Santa Filomena 0,9371 1.0671 0,5729 1,7456 Unido 0,9026 1.1079 0.7445 1,3432
Nossa Senhora de MNazaré 0,8596 1.1634 0,6393 1.8543 Santa Luz 0,8803 1.1359 0,6264 1.2100 Urucui 0,9550 1.0472 0,5642 1,1672
MNossa Senhora dos Remédios  0,7171 1.3946 0,9779 1.0226 Santana do Piaui 0,9893 1.0109 0,5583 1.7913 Valenca do Piaui 0,8534 1.1718 0.9114 1.0973
Novo Oriente do Piaui 0,7926 1.2617 0,9275 1.0782 Santa Rosa do Piaui 0,9925 1.0076 0,7784 1.2848 \Varzea Branca 0,3019 1.2470 07279 1,3738
Novo Santo Antdnio 1,0000 1.0000 0,6452 1.5500 Santo Antdnio de Lisboa 0,9919 1.0082 0,6889 14817 \Varzea Grande 0,8398 1.1908 0,6900 1,4493
Qeiras 0,9978 1.0022 0,2430 4,0327 Santo Antdnio dos Milagres 0,3858 1.1289 0,5763 1.7353 Vera Mendes 0,9907 1.0094 0,7625 1,3115
Olho D'Agua do Piaui 0,9912 1,0089 05437 1,8392 Santo Inacio do Piaui 0,9846 1,0156 0,6662 1,5010 Vila Nova do Piaui 0,9942 1,0058 0,8073 1,2386
Padre Marcos 0,9927 1.0074 0,7939 1.2596 5o Braz do Piaui 0,6609 1.5132 0,7902 1.2656 \Wall Ferraz 0,9674 1.0337 0,5685 1,759
Paes Landim 0,9839 1,013 0,8354 1,1970 Sdo Félix do Piaui 0,8480 1,1793 0,7342 1,3620

Pajed do Piaui 0,7801 1.2819 07111 1.4062 S&o Francisco de Assis do Piaui  0,9943 1.0057 0,6368 1.5703 Maximo 1,0000 0,9969

Palmeira do Piauf 0,3046 1.1055 0,5935 1.6849 S&o Francisco do Piaui 0,8802 1.1361 0,6261 1.2104 Minimao 0,0060 0,2430

Palmairais 0,6500 1.5385 0,8468 1.1809 S0 Gongalo do Gurguéia 0,8607 1.1618 0,9689 1.0321 Védia 0,8928 0,7538

Paguetd 0,9873 1,0129 0.8091 1,2360 S&o0 Gongalo do Piaui 0,9043 1,1058 0,8923 1,1207 Mediana 0,9180 0,7636

Parnagua 1,0000 1.0000 0,7699 1.2988 S&o Jodo da Canabrava 0,9919 1.0081 08977 1.1140 Desv. Padrdo 0,1177 0,1250

Parnaiba 0,9180 1.0893 0,8946 1.1178 5o Jodo da Fronteira 0,8136 1.2291 0,8447 1.1839

Passagem Franca do Piaui 0,9114 1.0972 0,6870 1.4555 Sdo Jodo da Serra 0,9133 1.0950 0,7743 1.2914

Patos do Piaui 0,9888 1,013 07737 1,2924 S&o Jodo da Varjota 0,9887 1,0115 07271 1,3754

Pau D'Arco do Piaui 0,9734 1,0273 0.7222 1.3847 S&o Jodo do Arraial 0,9635 1.0379 0,7215 1.3859

Paulistana 0,9966 1,0034 0,731 1,3677 Sdo Jodo do Piaui 0,9958 1,0043 0,7971 1,2546

Pavussu 0,9967 1,0034 0,7808 1.2807 Sé&o José do Divino 0,8496 11771 0.9404 1,0634

Pedro Il 0,7738 12924 0.7171 1.3944 S&0 José do Peixe 0,9667 1.0344 0,7646 1.3079

Pedro Laurenting 1,0000 1.0000 0,7920 1.2626 S0 José do Piaui 0,9966 1.0034 0,6941 1.4406

Nova Santa Rita 0,9921 1,0079 0,8880 1,1261 Sdo Julido 0,9871 10131 0,7405 1,3504

Picos 0,9989 1,0011 0,8489 1,1780 Sé&o Lourengo do Piaul 0,5958 1,6783 0,5378 1,8595

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.



TAB-20 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
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estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0s municipios do

estado do Pernambuco, 2010.

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Mome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Abreu e Lima
Afogados da Ingazeira
Afranio

Agrestina

Agua Preta

Aguas Belas
Alagoinha

Alianca

Altinho

Amaraji

Angelim

Aracoiaba

Araripina

Arcoverde

Barra de Guabiraba
Barreiros

Belém de Maria
Belém do S&o Francisco
Belo Jardim

Betania

Bezerros

Bodocd

Bom Conselho

Bom Jardim

Bonito

Brejdo

Brejinho

Brejo da Madre de Deus
Buenos Aires

Buigue

Cabo de Santo Agostinho
Cabrobd

0,9789
0,9364
0,8137
0,9702
0,9409
0,7223
0,8550
0,9254
0,8984
0,9711
0,8823
0,9242
0,9726
0,9970
0,8328
0,9667
0,8911
0,3387
0,9976
0,9041
0,9607
0,3304
0,9206
0,9012
0,9614
0,9817
0,9367
0,3673
0,8697
0,8739
0,9951
0,8526

1,0215
1,0679
1,2289
1,0307
1,0628
1.3844
1,1696
1,0807
1.1130
1,0297
1,1334
1,0820
1,0282
1,0030
1,2007
1,0344
1,1223
1,1924
1.0024
1,1060
1,0409
1,1359
1,0862
1,1096
1,0401
1,0186
1,0675
1,1529
1,1499
1,1443
1,0049
11729

09701
09179
07636
09624
0,9080
0.9458
0,8024
09502
0.9419
0,8974
0,7585
0,9367
0,9364
09265
07797
0,9443
08777
0,8082
09776
0,6914
0,974
0,7357
09372
0,8738
0,9343
09275
0,9144
0.9180
0.8670
0,8613
0,9920
0.7881

1,0308
1,0894
1,3096
1,0179
1,1013
10673
1,2463
1,0524
1.0617
1,1143
1,3185
1,0676
1,0679
1,0793
1,2826
1,0590
1,1393
1,2419
1.0229
1,4462
1,0213
1,3592
1,0670
1,1444
1,0703
1,0782
1,0936
1,0894
1.1833
1,1610
1,0080
1.2689

Cachoeirinha
Caetés
Calgado
Calumbi
Camaragibe
Camocim de Séo Felix
Camutanga
Canhotinho
Capoeiras
Carnaiba
Carnaubeira da Penha
Carpina
Caruaru
Casinhas
Catende
Cedro

Cha de Alegria
Ch& Grande
Condado
Correntes
Cortés
Cumaru
Cupira
Custddia
Dormentes
Escada

Exu

Feira Nova
Fermando de Noronha
Ferreiros
Flores
Floresta

0,3839
0,3249
0,8421
0,9474
0,9686
0,9218
0,8164
0,9135
0,8799
0,9217
0,3447
0,9061
0,9860
0,7449
0,9305
0,7824
0,8774
0,3473
0,8513
0,3394
0,9721
0,7914
0,9697
0,9049
0,3093
0,9867
0,3905
0,8157
0,9316
0,7961
0,9132
0,8539

1,1314
1,2123
1,1875
1,0556
1,0324
1.0849
1,2249
1,0947
1.1365
1,0850
1,1838
1,1036
1,0142
1,3425
1,0199
1,2780
1,1397
1,1802
11747
11914
1,0287
1,2636
1,0313
1,1051
1,2356
1,0135
1,1230
1,2260
1.0734
1,2561
1,0950
11712

0,9205
08183
0.8071
0,9505
09533
0.8724
0,7410
0,8917
0.8608
0,8755
0.7981
0.9403
09807
0,7802
0,9506
0.,8550
0.8914
0.8776
0.9062
0,8466
0.9289
0.8433
0,9443
0,8345
0,6254
0,971
0,8035
0,8976
0.9678
0,7856
0,8317
0.8545

1,0863
1,221
1,2390
1,0521
1,0490
11463
1,3496
11215
1.1618
1,1422
12631
1,0635
1,0197
1,2817
1,0520
1,1696
11218
1,1395
1.1035
11812
1,0765
1,1858
1,0590
1,1983
1,5991
1,0298
1,2446
11141
1.0332
1,2730
1,2024
1.1703

Frei Miguelinho
Gameleira
Garanhuns
Gldria do Goita
Goiana
Granito
Gravata

lati

Ibimirim
Ibirajuba
lgarassu
lguaraci

Inaja

Ingazeira
Ipojuca

Ipubi

ltacuruba

ltaiba

llha de ltamaraca
ltambé

ltapetim
ltapissuma
ltaquitinga
Jaboatdo dos Guararapes
Jaqueira

Jatalba

Jatoba

Jodo Alfredo
Joaguim MNabuco
Jucati

Jupi

Jurema

0,7476
0,9188
0,9495
0,7305
0,9839
0,7580
0,9459
0,8529
0,9716
0,7381
0,2964
0,8331
0,7866
0,7513
0,9781
0,8797
0,8141
0,7036
0,8625
0,9277
0,9310
0,9847
0,9143
0,9993
0,8801
0,8306
0,9137
0,8962
0,9711
0,8956
0,9698
0,9399

1,3377
1,0884
1,05832
1,3690
1,0164
1.3193
1,0572
11724
1.0293
1,3548
1,1156
1,2004
12714
1,331
1,0224
1,1368
1,2283
14212
1.1594
1,0779
1,0741
1,0155
1,0937
1,0007
1,1362
1,2039
1,0944
1,1158
1.0298
1,1165
1,0311
1.0640

0,8034
0,8657
0,9688
0,8572
0,9468
0.7860
0,9297
0,8622
0.8641
0,7924
0,8720
0.8728
0,7710
0,9120
0,9725
0,8925
0,9760
07751
0.8281
0,9058
0.,8644
0,9555
0,9192
0,9823
0,8857
0.8418
0,7398
0,9384
0.9655
0,8472
0,9512
0.9249

12448
1,1552
1,0322
1,1666
1,0562
12722
1,0756
1,1599
11572
1,2620
1,1468
1,1458
1,2970
1,0965
1,0283
1,1204
1,0246
1,2501
1.2076
1,1040
1,1569
1,0465
1,0879
1,0180
1,129
1,1879
1,3517
1,0656
1.0357
1,1804
1,0513
1.0812

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.
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TAB-20.1 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0os municipios do
estado do Pernambuco, 2010.(continuagéo)

Nome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

MNome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

MNome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Lagoa do Carro
Lagoa de ltaenga
Lagoa do Ouro
Lagoa dos Gatos
Lagoa Grande
Lajedo
Limoeiro
Macaparana
Machados
Manari

Maraial
Mirandiba
Maoreno

Nazaré da Mata
Olinda

Orobd

Orocd

Ouricuri
Palmares
Palmeirina
Panelas
Paranatama
Parnamirim
Passira
Paudalho
Paulista

Pedra
Pesqueira
Petrolandia
Petrolina
Pocéo
Pombos

0,8204
0,9400
0,9040
0,9450
0,8670
0,9797
0,9786
0,9219
0,7609
0,7288
0,9475
0,8794
0,9662
0,9074
0,9999
0,7293
0,8833
0,9051
0,9950
0,9363
0,9267
0,9585
0,8048
0,9081
0,9413
0,9388
0,9137
0,9907
0,9356
0,9821
0,9112
0,9178

1,2189
1,0639
1,1063
1.0582
11633
1,0207
1,0219
1,0848
1,3143
1,371
1,0654
11372
1,0350
1,1021
1,0001
1.3712
1,131
1,1049
1,0050
1,0681
1,071
1,0433
1,2426
11012
1,0624
1,0652
1,0945
1,0094
1,0688
1,0182
1,0975
1,0896

07711
0,9610
0,8360
0.8255
0.8568
0.9161
0,9643
0,8945
0.8405
07314
0.9591
0.7615
0.8907
0,9370
0,9943
0.8402
0,9096
0.8842
0,9795
0,9089
0.9101
0,9151
0.7828
08721
0.8841
0,9485
0,9215
0,9850
0,9005
0,9267
0.8475
0.8949

1,2969
1,0406
1,1962
12114
11672
1,0916
1,0370
11180
11898
13672
1,0426
13131
11227
1,0672
1,0057
1,1901
1,0994
11309
1,0209
11002
1.0988
1,0928
12775
11459
11310
1,0565
1,0852
1,0152
11105
10792
11799
11174

Primavera

Quipapa

Quixaba

Recife

Riacho das Almas
Ribeirdo

Rio Formoso

Sairé

Salgadinho

Salgueiro

Saloa

Sanhard

Santa Cruz

Santa Cruz da Baixa Verde
Santa Cruz do Capibaribe
Santa Filomena

Santa Maria da Boa Vista
Santa Maria do Cambuca
Santa Terezinha

S3o Benedito do Sul

S3o Bento do Una

S&o Caitano

Séo Jodo

S3o Joaguim do Monte
S3o José da Coroa Grande
Sio José do Belmonte
Sio José do Egito

Séo Lourenco da Mata
S3o Vicente Ferrer

Serra Talhada

Serrita

Sertania

0,9031
0,9343
0,3619
0,9997
0,9036
0,9812
0,9762
0,9517
0,6324
0,3985
0,3862
0,8461
0,8575
0,8961
0,8511
0,7274
0,784
0,7816
0,9208
0,8339
0,9101
0,9875
0,9261
0,9035
0,8531
0,8545
0,9848
0,9495
0,8557
0,9842
0,7934
0,9792

1.1072
1,0703
1,1602
1.0003
1,1067
1,0192
1,0243
1,0507
1.5812
1,130
11284
1,1819
1,1661
1,1159
1.1750
13748
1.1384
12794
1,0860
1,1952
1.0988
1.0127
1,0798
1,1068
11722
11702
1,0154
1,0532
1,1687
1.0161
1.2604
1.0212

0,7992
0.8584
0,9089
0.9925
0.8168
0,9376
0.8429
0,8354
06117
0.8857
0.8491
0,9220
0.8321
0.8728
0,927
0.8278
0,9063
0,9494
07722
0.8967
0.9133
0,9691
07236
09179
09714
0.8148
0.8997
0,9508
0,8894
0,9466
0,7303
0.,9400

1,2513
1,1650
1,1002
1.0076
1,2243
1,0665
1,1864
1,1970
1,6349
1,1290
11777
1,0846
12018
11457
1,0786
1.2080
11034
1,0633
1,2949
11153
1.0949
10318
1,3819
1,0895
1,0294
12274
11114
1,0618
11243
1,0564
1,3693
1,0638

Sirinhaém
Moreilandia
Soliddo

Surubim

Tabira

Tacaimbd
Tacaratu
Tamandaré
Taguaritinga do MNorte
Terezinha

Terra Nova
Timbaliba
Toritama
Tracunhaém
Trindade

Triunfo
Tupanatinga
Tuparetama
\Venturosa
Verdejante
Vertente do Lério
Vertentes
Vicéncia

Vitdria de Santo Antdo
Xexéu

Méaximo
Minimo
Média
Mediana

0,9672
0,6867
0,9655
0,8609
0,9273
0,8375
0,8443
0,8998
0,7695
0,8460
0,9058
0,9774
0,8243
0,8745
0,9893
0,9341
0,7445
0,9901
0,8452
0,9177
0,7521
0,8369
0,9550
0,9705
0,9917

0,9999
0,6324
0,8937
0,9051
0,0762

1,0340
1,4563
1,0357
1.1616
1,0784
1,1941
11844
11114
1,2995
11821
1,1040
1,023
1,2132
11435
1,0109
1.0705
1,343
1,0100
11831
1,0896
1.3296
1,1949
1,0472
1,0304
1,0084

0,9364
06133
0,8959
0.9263
0,9561
0,8366
0.8037
0.8463
0.,8345
0.8740
0,7632
0,9802
0,9506
0,9040
0,9434
0.8971
07795
0,8550
0.8642
0,7995
0.9345
0.8159
0.8826
0,9789
0,9924

0,9943
0,6117
0,8797
0,8925
0,0760

1,067
1,6305
1,1162
1.0795
1,0458
1,1952
1,2443
11816
1,1984
11442
1,3102
1,0202
1,0620
1,1062
1,0600
1.1148
12828
1,1696
11571
1,2507
1.0701
12257
11331
1,0215
1,0077

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.
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TAB-21 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equacao Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0os municipios do
estado do Paraiba, 2010.

MNome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste [Mome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste |[Nome_Munic G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste
Agua Branca 0,9006 1.1104 0,9003 1.1107 Caapord 0,9478 1,0550 0,8074 1,2385 Emas 0,5590 1,7888 0,6973 1.4341
Aguiar 0,8965 1,155 0,8884 1,1256 Cabaceiras 0,5794 17258 0,7262 1,377 Esperanca 0,9159 1,0918 0,7319 1,3663
Alagoa Grande 0,9004 1,106 0,7765 1,2878 Cabedelo 0,8370 1,1947 0,7888 1,2678 Fagundes 0,7063 14158 0,5402 1,8513
Alagoa Mova 0,9217 1,0849 0,6320 1,5824 Cachoeira dos indios 0,7352 1,3603 0,7179 1,3929 Frei Martinho 0,5122 1,9522 0,8397 1,1909
Alagoinha 0,8851 1,1298 0,9013 1,1096 Cacimba de Areia 0,6021 1,6609 0,8756 1,1421 Gado Bravo 0,5120 1,9531 0,6272 1,5945
Alcantil 0,7280 1,3736 0,9074 1,1021 Cacimba de Dentro 0,7738 1,2923 0,8096 1,2353 Guarabira 0,8398 1,1907 0,8581 1,1654
Algod&o de Jandaira 0,4931 2.0281 0,8871 1,1272 Cacimbas 0,8549 1,1698 0,7594 1,3168 Gurinhém 0,7233 1,3825 0,8128 1,2303
Alhandra 0,9253 1,0808 0,9301 1,0752 Caicara 0,7217 1,3856 0,6658 1,5020 Gurjdo 0,7076 14132 0,9028 1,1076
Sé&o Jodo do Rio do Peixe  0,7595 1,3166 0,7722 1,2950 Cajazeiras 0,9104 1,0984 0,8615 1,1608 |Ibiara 0,6380 1,5675 0,6312 1,5843
Amparo 0,5823 1,7172 0,7853 1,2733 Cajazeirinhas 0,6759 14795 0,8180 1,2226 Imaculada 0,7578 1,3195 0.8077 1,2381
Aparecida 0,7840 1,2755 0,891 1,1222 Caldas Brand&o 0,7407 1,3501 0,8724 1,1463 Inga 0,8287 1,2067 0,7413 1,3491
Aracagi 0,8171 1,2239 0.7913 12638 Camalad 0,8666 11539 0.8789 11377 ltabaiana 0,9219 1,0847 0.6289 1,5900
Arara 0,9035 1,1068 0,6864 1,1282 Campina Grande 0,9621 1,0394 0,9399 1,0639 ltaporanga 0,9471 1,0558 0,8660 1,1547
Araruna 0,7286 1,3725 0,9045 1,1056 Capim 0,6544 1,5280 0,6876 1.4544 ltapororoca 0,7354 1,3598 0,6980 1.4326
Areia 0,8841 1,131 0,7606 1,3147 Caralibas 0,7749 1,2905 0,7393 1,3527 ltatuba 0,7688 1,3007 0,6858 1,4583
Areia de Baradnas 0,9163 1,0914 0,5739 1,7426 Carrapateira 0,6449 1,5506 0,8302 1,2045 Jacarau 0,7624 1,3116 0,5840 1,7123
Avrgial 0,5798 1.7249 0.8592 1.1639 Casserengue 0,6603 1.5144 0.7687 1.2680 Jericd 0,7728 1.2939 0.8856 1.1291
Aroeiras 0,8115 1,2323 0,7685 1,3012 Catingueira 0,7389 1,2676 0,7964 1,2557 Jodo Pessoa 0,9284 1,0771 0,7691 1,3002
Assuncdo 0,6477 1.5440 0,9946 1,0055 Catolé do Rocha 0,7735 1,2928 0,5929 1,6866 Juarez Tavora 0,7764 1,2879 0,5450 1,8350
Baia da Traigéo 0,6907 1,4478 0,7199 1,3891 Caturité 0,6548 16272 0,8574 1,1664 Juazeirinho 0,8832 1,1322 0,8083 1,2372
Bananeiras 0,7885 1,2682 0,8355 1,1969 Conceicdo 0,7324 1,3654 0,8697 1,1498 Junco do Seridd  0,6136 1,6299 0,6697 1,4932
Baratina 0,5439 1,8385 0,8379 1,1934 Condado 0,7704 1,2980 0,8706 1,1487 Juripiranga 0,8869 1,1275 0,7534 1,3273
Barra de Santana 0,7522 1,3294 0,5239 1,9089 Conde 0,9229 1,0835 0,9469 1,0561 Juru 0,8058 1,2410 0,6997 1,4291
Barra de Santa Rosa 0,5889 1,6980 0,6345 1.5760 Congo 0,8264 1.2100 0,8370 1,1948 Lagoa 0,5239 1,9087 0,7824 1.2781
Barra de Sdo Miguel 0,8247 1,2124 0.9204 1,0863 Coremas 0,9869 1,0133 07674 1,3204 Lagoa de Dentro  0,8335 1,19598 0.7496 1,3340
Bayeux 0,9389 1,0651 0,8982 1,1133 Coxixola 0,3368 2,9688 0,6488 1,5412 Lagoa Seca 0,8179 1,2226 0,7020 1,4246
Belém 0,7704 1,2979 0,7600 1,3157 Cruz do Espirito Santo = 0,6927 14436 0,7887 1,2679 Lastro 0,8043 1,2424 0,7665 1,3047
Belém do Brejo do Cruz 0,6878 1,4539 0,6808 1,4690 Cubati 0,8636 1,1579 0,7528 1,3284 Livramento 0,8116 1,2321 0,9025 1,1080
Bernardino Batista 0,4532 2,2063 0,9506 1,0520 Cuité 0,7908 1,2645 0,7250 1,3794 Logradouro 0,4491 2,2266 0,8460 1,1820
Boa Ventura 0,6826 1.4649 0.7900 1.2657 Cuitegi 0,8816 11343 0.3749 2.6671 Lucena 0,8693 1.1504 0.2311 4.3276
Boa Vista 0,6658 1,5020 0,7864 12717 Cuité de Mamanguape = 0,6090 1,6421 0,731 1,3640 Mée dAgua 0,8043 1,2433 0,8824 1,1333
Bom Jesus 0,6014 1,6628 0,9566 1,0454 Curral de Cima 0,6797 14712 0,9071 1,1024 Malta 0,8766 1,1408 0,8554 1,1690
Bom Sucesso 0,7068 1,4149 0,9057 1,1041 Curral Velho 0,6348 1,6753 0,6694 1,4939 Mamanguape 0,9250 1,0811 0,9216 1,0851
Bonito de Santa Fé 0,7971 1,2546 0,8276 1,2084 Damido 0,4609 21699 0,8837 1,1316 Manaira 0,8394 1,1913 0,5011 1,9955
Boqueirdo 0,9008 1,101 0,8230 1,2151 Desterro 0,9061 1,1036 0,6639 1,5063 Marcagdo 0,7337 1,3629 0,9884 1,0118
Igaracy 0,7214 1,3863 0,9189 1,0883 Vista Serrana 0,7425 1,3468 0,6703 1,4918 Mari 0,8553 1,1692 0,9319 1,0731
Borborema 0,5106 1,9585 0,5398 18527 Diamante 0,6962 14364 0,6954 1.4380 Marizdpolis 0,7172 1,3944 0,9664 1,0348
Brejo do Cruz 0,7806 1,281 0,5555 1.8001 Dona Inés 0,8267 1,2096 0,6096 1,6404 Massaranduba 0,7137 1.4012 0,7998 1,2503
Brejo dos Santos 0,6781 14747 0,7612 1,3137 Duas Estradas 0,7997 1,2505 0,7744 1,2913 Mataraca 0,7247 1,3798 0,9926 1,0074

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.
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TAB-21.1 Grau de cobertura por estado e mesorregido, com valores maximos e minimos e respectivo fator de ajuste, utilizando os métodos:
estimador bayesiano empirico (BE) e a combinacdo bayesiano empirico e Equagdo Geral de Balanceamento (BE_EGB) , para 0s municipios do

estado do Paraiba, 2010. (continuacéo)

Nome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Nome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Nome_Munic

G CobBE Fator de Ajuste G CobBE_EGB Fator de Ajuste

Matinhas
Mato Grosso
Maturéia
Mogeiro
Montadas
Maonte Horebe
Manteiro
Mulungu
Natuba
Nazarezinho
Nova Floresta
Nova Olinda
Nova Palmeira
Olho d'Agua
Olivedos

Ouro Velho
Parari
Passagem
Patos
Paulista
Pedra Branca
Pedra Lavrada
Pedras de Fogo
Piancd

Picui

Pilar

Pildes
Piléezinhos
Pirpirituba
Pitimbu
Pocinhos
Poco Dantas
Poco de José de Moura
Pombal

Prata
Princesa Isabel
Puxinans
Queimadas
Quixaba

0,6836
0,8366
0,9094
0,5849
0,6946
0,8194
0,9561
0,3316
0,5838
0,6300
0,6799
0,7946
0,4131
0,8739
0,3914
0,6738
0,7736
0,6582
0,9724
0,8079
0,6992
0,6951
0,3240
0,9025
0,910
0,3907
0,7842
0,7895
0,8243
0,6152
0,6340
0,6467
0,8023
0,8172
0,7654
0,8934
0,6537
0,7522
0,5231

14628
1.1954
1.0996
1.4601
14397
1.2203
1,0460
12025
1.7128
16874
14709
12585
24208
11444
25552
14731
12927
16193
1.0221
1.2377
1.4301
14386
11313
1.1080
1.0893
11227
12752
1,2666
1.2131
16255
15772
1.6463
1.2465
1,2237
1,3065
11194
1,5298
1,3294
1.9116

0.8540
0.2549
0.8163
0,7687
0,8550
0.9915
0,9510
0.8270
0,9696
0.8000
0.9035
0.6710
0,9503
0,9564
0.8872
0,6591
0.6894
0.,8805
0,9920
0.5458
0.7268
0,9680
0,7234
0.8634
05817
0,8203
0,6378
07211
0.7166
0.4641
0,8373
0.5127
0.4693
0.6794
0,8026
0,8384
0.6586
07300
0.5425

11710
39232
1.2250
1,3009
1,1696
1.0086
1,0515
1.2091
1.0313
1.2500
1.1069
14903
1,05623
1.0456
1,127
15172
14506
11358
1.0081
1.8323
1.3758
1.0330
13824
1.1583
1,719
1.2191
1.6678
1,3867
1,3955
2,1549
11943
1.9506
21307
11372
1,2459
11927
15183
1,3699
1.8433

Remigio

Pedro Régis

Riachdo

Riachdo do Bacamarte
Riachdo do Poco
Riacho de Santo Anténio
Riacho dos Cavalos

Rio Tinto

Salgadinho

Salgado de S&o Félix
Santa Cecilia

Santa Cruz

Santa Helena

Santa Inés

Santa Luzia

Santana de Mangueira
Santana dos Garrotes
Santarém

Santa Rita

Santa Teresinha

Santo André

S&o Bento

S&o Bentinho

S&o Domingos do Cariri
S0 Domingos

S&o Francisco

S&o Jodo do Cariri

S&o Jodo do Tigre

S&o José da Lagoa Tapada
S&o José de Caiana
S&o José de Espinharas
S&o José dos Ramos
Séo José de Piranhas
S&o Jose de Princesa
S&o José do Bonfim
S&o José do Brejo do Cruz
S&o José do Sabugi
S&o José dos Cordeiros
S&o Mamede

0,8627
0,6359
0,580
0,8352
0,4579
0,6135
0,7646
0,8419
0,3709
0,7083
0,4608
0,5550
0,7842
0,7062
0,7946
0,6611
0,8571
0,3405
0,9594
0,7218
0,6153
0,8132
0,7481
0,2797
0,5349
0,7996
0,5509
0,7419
0,6182
0,3638
0,5432
0,6250
0,8076
0,5743
0,5829
0,5670
0,7250
0,3535
0,7158

11692
15726
1.7008
1,1974
2,1840
1.6301
1,3079
11878
2,6960
1.4106
21700
1.8019
12752
1.4160
1.2585
15126
11667
29367
10423
1,3855
1.6236
1,2297
1.3367
35754
1,8696
1.2506
1.8163
1,3479
1.6175
11677
1.8409
16999
1.2383
17413
17154
1.7637
1,3793
2.6285
1.3970

0,8956
0.9684
0.5540
0,6870
0,6393
0.8296
0.6264
0.7366
0,8464
0.5607
0.9345
0.,9061
0,8300
0,6035
0.8918
0.7305
0.8774
0,7931
0,7995
0.5337
0.,5662
0,5804
0,7938
0.8045
07640
0,5467
0,7243
0.6517
0.6622
0.8738
0,9290
0.4182
0.9850
0.6168
07313
08777
0.6928
0.6945
0.9261

1,1166
1.0326
1.8052
14557
1.5641
1.2053
1.2101
1.3576
11815
1,7836
1.0701
1.1037
1.2048
1,6569
11213
1,3689
11397
1,2609
1.2608
1.8738
1.7661
1.7230
12697
1.2430
1,3089
1.8291
1,3806
1,56344
15102
11444
1.0765
23910
1.0152
1,2242
1.3674
11394
14434
1.4399
1.0798

Sdo Miguel de Taipu

5S40 Sebastido de Lagoa de Roca

S0 Sebastido do Umbuzeiro
Sapé

Seridd

Serra Branca
Serra da Raiz
Serra Grande
Serra Redonda
Serraria
Sertdozinho
Sobrado
Solanea
Soledade
Sosségo
Sousa

Sumé
Tacima
Taperoa
Tavares
Teixeira
Tendrio
Triunfo
Uiratina
Umbuzeiro
\Varzea
Vieirdpolis
Zabelé

Maximo
Minimo
Média
Mediana
Desv. Padrdo

0,6934
0,7140
0,786
0,9243
0,7169
0,8420
0,7682
0,7345
0,8643
0,8097
0,6779
0,7225
0,8185
0,7582
0,6399
0,9076
0,9166
0,7419
0,8052
0,7633
0,9319
0,6157
0,7465
0,7405
0,6765
0,8260
0,6395
0,9579

0,9869
0,2797
0,7389
0,7578
0,1391

14422
1.4006
1.2681
1,0819
1,3948
11876
13017
1.3615
11870
1.2381
1.4751
1.3840
12218
1.3190
15627
11018
1.0910
1,3479
1.2420
13102
1.0731
16243
1,3396
1.3504
14782
1.2107
16636
1,0439

07270
05917
07347
06720
06732
04798
07674
06766
04793
06009
0.8830
05974
06209
08191
0,6938
04946
06378
08353
07616
0,739
05596
0.6505
0.9008
08534
0,9140
07684
07908
0,741

0,9946
0,2311
0,7619
0,7824
0,1401

1,3755
1,6899
1,361
1.4881
1.4855
2.0841
1,3032
14779
2,0865
1,6640
11325
16739
16105
1,2208
14413
2.0219
1.5678
1,1971
1.3129
1,3530
1.7870
1,5374
11101
11718
1,0941
13015
1.2646
1,3475

Fonte: Ministério da Saude. SIM-DATASUS.



